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RESUMO

Entre as principais mudangas pelas quais passou 0 ensino superior, nas Gltimas duas décadas,
estd a ampliacdo do acesso, classificada como democratizacdo. Segundo a Economia da
Educagdo, maior acesso a formacdo, na forma de mais anos de estudo, contribui
substancialmente para o desenvolvimento econdmico de um pais, pois 0 crescimento e
produtividade em &reas estratégicas estdo diretamente relacionados a educagdo da na¢do. No
Brasil, essa ampliacdo se deu por meio de programas de governo, com destaque para o
REUNI, instituido em 2007, através do Decreto n® 6.096/07, que ampliou a estrutura das
instituicGes publicas de ensino, com a criacdo de universidades federais em localidades mais
afastadas dos grandes centros. Além disso, o acesso ao ensino foi possibilitado a partir de
politicas de incentivos fiscais e oferta da modalidade de Educacdo a Distancia (EAD). Essa
modalidade foi a maior responsavel pelo crescimento do ensino superior, nos Gltimos vinte
anos, sendo 2005 o ano mais representativo. Adicionalmente a essa expansao esta a
preocupacdo em garantir os niveis de qualidade da formag&do superior, dentro dos critérios
estabelecidos pelo MEC. Para isso, o0 sistema de avaliacdo do ensino conta, entre outros
instrumentos, com o ENADE, avaliacdo obrigatéria a qual sdo submetidos estudantes dos
cursos, trienalmente; e o curso de Ciéncias Contabeis foi avaliado nos anos de 2006, 2009,
2012, 2015 e 2018. Apesar de ndo ser uma modalidade recente, a EAD, ainda hoje, é vista
com desconfianca por parte da comunidade académica. Por isso, a partir desse cenario, este
trabalho teve o objetivo de identificar o efeito da modalidade de ensino no desempenho dos
alunos de Ciéncias Contabeis, nas edi¢cbes do ENADE de 2012, 2015 e 2018. Os fundamentos
da Teoria da Fungdo de Producdo Educacional (FPE) subsidiaram a metodologia e as
discussbes. Os microdados do ENADE foram a principal fonte de informacdo do estudo e
recorreu-se a0 Método Hierarquico Linear para os testes de hipdteses. Os resultados
indicaram que ndo é possivel fazer inferéncias sobre o efeito da modalidade isoladamente,
mas que esta apresenta significancia quando interagida com as caracteristicas: idade, turno do
curso, etnia e renda média informada pelos estudantes, por IES. Ademais, os achados
revelaram que ha diferenca na relacdo entre modalidade e desempenho, entre as instituicoes e
também na mesma instituicdo. Assim, esta pesquisa cobre lacunas encontradas nas
investigacbes sobre modalidade de ensino e desempenho académico em Ciéncias Contabeis,
ao estudar essa relagdo sob a Otica da FPE, através da modelagem multinivel, que possibilita a
analise dos niveis individual e contextual, propondo um constructo adequado a complexidade
do sistema educacional. Desse modo, 0 estudo traz contribuicbes para a compreensdo
detalhada dos diversos fatores que englobam o sistema EAD, como a influéncia da
infraestrutura da instituicdo e 0s impactos que as caracteristicas socioecondmicas exercem
sobre o desempenho académico. Com o impacto causado pela pandemia mundial da Covid-19
no ensino, os achados aqui apresentados podem contribuir para a elaboragdo e gestdo de
politicas publicas educacionais, além de ter potencial para subsidiar as a¢des de planejamento
pedagdgico e gestdo do ensino superior.

Palavras-chave: expansdo do ensino superior; ensino a distancia; avaliagdo educacional;

método hierarquico linear.



ABSTRACT

Among the main changes that higher education has undergone in the last two decades is the
expansion of access, classified as democratization. According to the Economics of Education,
greater access to training, in the form of more years of study, substantially contributes to a
country's economic development, as growth and productivity in strategic areas are directly
related to the nation's education. In Brazil, this expansion took place through government
programs, with emphasis on REUNI, established in 2007 through Decree No. 6.096/07, which
expanded the structure of public educational institutions, with the creation of federal
universities in localities further away from the big cities. In addition, access to education was
made possible through tax incentive policies and the offer of the Distance Education (DE)
modality. This modality was most responsible for the growth of higher education in the last
twenty years, with 2005 being the most representative year. In addition to this expansion,
there is the concern to guarantee the quality levels of higher education, within the criteria
established by the Ministry of Education. For this, the education assessment system has,
among other instruments, ENADE, a mandatory assessment to which course students are
submitted every three years; and the Accounting course was evaluated in 2006, 2009, 2012,
2015 and 2018. Although it is not a recent modality, DE is still viewed with distrust by the
academic community. Therefore, from this scenario, this work aimed to identify the effect of
the teaching modality on the performance of Accounting students, in the editions of ENADE
of 2012, 2015 and 2018. The foundations of the Education Production Function Theory (EPF)
supported the methodology and discussions. The microdata from ENADE were the main
source of information for the study and the Hierarchical Linear Method (HLM) was used for
hypothesis testing. The results indicated that it is not possible to make inferences about the
effect of the modality in isolation, but that it is significant when interacted with the
characteristics: age, course shift, ethnicity and average income reported by students, by HEI.
Furthermore, the findings revealed that there is a difference in the relationship between
modality and performance, between institutions and also within the same institution. Thus,
this research covers gaps found in investigations on teaching modality and academic
performance in Accounting, by studying this relationship from the perspective of EPF,
through multilevel modeling, which enables the analysis of individual and contextual levels,
proposing an adequate construct for complexity of the educational system. Thus, the study
contributes to a detailed understanding of the various factors that comprise the distance
learning system, such as the influence of the institution's infrastructure and the impacts that
socioeconomic characteristics have on academic performance. With the impact caused by the
Covid-19 worldwide pandemic on education, the findings presented here can contribute to the
development and management of educational public policies, in addition to having the
potential to support actions of pedagogical planning and higher education management.

Keywords: expansion of higher education; distance learning; educational assessment;

hierarchical linear method.
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1 INTRODUGAO E CONTEXTUALIZACAO

A educacdo superior, no Brasil, tem passado por mudancas constantes, em nivel
estrutural, social, econémico e politico. Andrade (2012) argumenta que, desde a Era Vargas,
passando pela Reforma Universitaria de 1968, a educacdo superior no Brasil sofreu claros
impactos de um mundo globalizado. Entre os destaques estdo a expansao e reconfiguracdo do
sistema, o que incluiu reformulacdo de politicas de acesso, permanéncia e avaliacdo de
qualidade educacional.

Quanto a ampliacdo do acesso, 0 crescimento acentuou nas Ultimas duas décadas, com
destaque para a contribuicdo da Educacdo a Distancia (EAD) e politicas de acbes afirmativas,
que, juntas, possibilitaram a democratizacdo do ensino superior (BARROS, 2015; SOUSA;
MACIEL, 2016).

A modalidade a distancia, como alternativa para 0 ensino superior, passou por uma
fase de implantacdo, desde a sua regulamentacdo, e vem se mostrando como uma 0op¢éo
consolidada, especialmente a partir de 2005 (LUZZI, 2007). Desde entdo, seus numeros
revelaram rapido crescimento, anualmente. Nesse contexto estd o curso de Ciéncias
Contébeis, como um dos cursos mais procurados, em nimero de matriculas EAD (INEP,
2018).

Para fins de comparagdo, em 2006, havia 349 cursos EAD ofertados no pais, com
813.550 vagas, sendo, destes, 11 cursos de Ciéncias Contabeis, com 14.369 vagas (INEP,
2006). Em 2017, ultimo dado levantado, havia 2.108 cursos, ofertando 4.042.488 vagas,
sendo 78 cursos de Ciéncias Contabeis, contando com 164.963 vagas (INEP, 2018).

Esses dados revelam uma variagdo positiva de 504% no nimero de cursos, em geral, e
cerca de 390% a mais em vagas ofertadas. No curso de Ciéncias Contabeis, esses percentuais
foram de 609% e 1.048%, respectivamente. Ou seja, 0 crescimento da modalidade EAD, para
o curso de Ciéncias Contabeis, superou, consideravelmente, quando comparado aos dados
nacionais.

Os dados supracitados ilustram o quanto a EAD, que teve sua génese, no mundo, ha
cerca de 200 anos (FRANCO, 2014), ganhou forca — sobretudo nas institui¢des privadas —
conquistando espaco no sistema de ensino. Isto posto, entre 2005 e 2019, a participacdo das
matriculas em cursos a distancia subiu de 3% para 28% do total no pais, diminuindo,
anualmente, a participacéo do ensino presencial e se consolidando como uma alternativa para

limitadores como tempo e espaco (INEP, 2018).
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No ensino publico, destaca-se o Sistema da Universidade Aberta do Brasil (UAB),
instituido pelo Decreto n° 5.800, de 8 de junho de 2006, que, por meio de parcerias com
estados, municipios e instituicdes de ensino possibilitou 0 acesso ao ensino superior em
instituicGes publicas. A UAB é um importante sistema de fomento a modalidade EAD, no
pais (BRASIL, 2006).

Sob a 6tica da Economia da Educacdo, h4 quase meio século, os estudos da Teoria do
Capital Humano (TCH) concluem que um pais com cidaddos educados em nivel superior
contribui, substancialmente, para o desenvolvimento econémico, pois uma nacdo mais
educada, além de contar com maior produtividade, tem papel importante em &reas estratégicas
para o crescimento (SCHULTZ, 1973a, 1973b; BLAUG, 1975; RAMOS, 2015). Esse
contexto de expansao, seria, entdo, desejado e necessario, segundo 0s autores.

Mas expansdo de ofertas de vagas e matriculas nem sempre configuram ensino de
qualidade, dentro dos moldes estabelecidos pelo Estado. H& limitacGes de ordem financeira,
estrutural, humana e ldgica que afetam o desenvolvimento do sistema EAD no Brasil. Niskier
(2009) apontava que os problemas enfrentados iam desde a caréncia de investimentos,
passando pela precariedade na qualificacdo e deficiéncia em termos de suporte tecnolégico.

Na mesma linha, Matos, Niyama, Fernandes e Botelho (2012) argumentavam que sem
o atendimento das condi¢cdes minimas de infraestrutura e conteudo, pelas instituicbes de
ensino, o profissional egresso das instituicbes ndo estaria preparado para enfrentar as
demandas do mercado e os desafios inerentes a propria profissdo. Especificamente no campo
contabil, atender as demandas mercadologicas € ponto importante para compor as
caracteristicas de um profissional pronto para atuag&o.

Os autores destacaram, ainda, que essa ampliagdo do acesso carrega grande
responsabilidade, visto que a formacdo do profissional contabil tem um significado além da
formacdo para o presente; pelo contrario, deve-se formar para os enfrentamentos e demandas
futuras, que estdo além das necessidades nacionais. Para isso, a expansdo do ensino deve
ocorrer acompanhada da qualidade necessaria.

Instrumentos de avaliagdo da qualidade do ensino foram implantados no Brasil na
década de 1990 (SANTOS, 2012) e, desde entdo, contaram com aprimoramentos, visando a
alcancar eficiéncia nos processos, para o atingimento dos seus objetivos e niveis de qualidade.
Avancos no campo teorico e pratico, formacdo de especialistas e esfor¢os institucionais e
académicos possibilitaram melhorar os processos avaliativos em todos 0s niveis de ensino
(GATTI, 2009).
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Como parte desses avangos, tem-se o Sistema Nacional de Avaliacdo da Educacéo
Superior (SINAES), instituido em 2004, que, aléem de avaliar caracteristicas estruturais e
pedagdgicas das instituicbes, avalia o desempenho académico dos estudantes e outras
variaveis sociais e econdémicas. O SINAES conta com o Exame Nacional de Desempenho dos
Estudantes (ENADE), como um dos seus mecanismos e a composi¢cdo do exame abrange
questdes de contedo, mas também levantamento do perfil do aluno e informacGes
institucionais, por meio dos questionarios.

Devido a sua carateristica, 0 ENADE tem sido o banco de dados mais adequado para
investigagOes relacionadas ao desempenho académico superior, inclusive nos estudos
comparativos entre as modalidades presencial e EAD (BATISTA; CRUZ; ANDRADE;
BRUNI, 2014; CAETANO; CARDOSO; MIRANDA; FREITAS, 2015; KLUG;
MACHADO; MENEZES; LEMOS, 2018). Pesquisas nessa dire¢cdo sdo importantes para
auxiliar na compreensdo do sistema EAD, considerando suas especificidades, a fim de
entender se ha influéncia da modalidade no desempenho académico, uma das métricas

relacionadas a qualidade do ensino.

1.1 PROBLEMA DE PESQUISA E OBJETIVOS

O baixo desempenho dos estudantes de Ciéncias Contabeis no ENADE é debate
frequente nas pesquisas em educacdo e uma série de estudos se dedicou a investigar a
influéncia da modalidade de ensino nesse desempenho (BATISTA; CRUZ; ANDRADE;
BRUNI, 2014; CAETANO; CARDOSO; MIRANDA,; FREITAS, 2015; FERREIRA, 2015;
KLUG; MACHADO; MENEZES; LEMOQOS, 2018).

A média do desempenho no exame, historicamente, encontra-se abaixo dos 40% de
aproveitamento; dado preocupante, que alerta para a necessidade de investigacdo dos fatores
relacionados ao desempenho no exame. No entanto, cabe destacar que esse resultado é global,
ndo limitado a modalidade EAD.

Santos (2012, p. 15), que investigou fatores relacionados ao desempenho no Exame
Nacional de Cursos (ENC) e ENADE e nédo analisou o efeito da modalidade, levantou dados
quanto ao cenario do mercado de trabalho em Contabilidade, alertando que o numero de
profissionais registrados, comparado ao nimero de formandos a cada ciclo dos exames traz
“evidéncias de que os profissionais contadores podem estar se formando com algumas
deficiéncias, e tais aspectos sdo preocupantes diante das mudancas recentes no mercado de

trabalho brasileiro™.
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Isto porque a autora relacionou o desempenho do ENADE com o desempenho dos
egressos no Exame de Suficiéncia do Conselho Federal de Contabilidade (CFC), que conta
com indices muito baixos de aprovacao. Apesar de o ENADE nao “reprovar”, o paralelo
tracado pela autora fundamenta-se na tese de que baixo desempenho no ENADE poderia se
traduzir em insucesso no Exame do CFC.

Além do historico de baixo desempenho, 0s nimeros relacionados a evasdo no curso
de Ciéncias Contabeis sdo preocupantes. Segundo os achados de Silva, Nasu, Leal e Miranda
(2020), que levantaram fatores de influéncia institucionais, do curso e do aluno relacionados
as taxas de evasdo, estudantes vinculados a EAD tém maior probabilidade de evadirem e os
autores argumentam que motivacao e disciplina sdo imprescindiveis nessa modalidade.

Adicionalmente, no mesmo periodo de salto da modalidade EAD, no Brasil, o curso de
Contabilidade passava pelo que é considerado como o segundo maior acontecimento na area,
desde a instituicdo da Lei 6.404/76: trata-se do processo de convergéncia as normas
internacionais de contabilidade, que teve inicio em 2005, com obrigatoriedade de adocéo em
2010, e gerou impactos significativos para a area — cuja expansao de matriculas nem sempre é
acompanhada pela formacdo de docentes (CARVALHO; SALOTTI, 2013; FERREIRA,
2015).

Portanto, diante do cenério de crescimento acelerado da modalidade EAD e das
criticas encontradas na literatura quanto as deficiéncias em termos de estrutura, formacéo e
gerenciamento (NISKIER, 2009; SOUSA; MACIEL, 2016), do baixo desempenho dos
estudantes e o contexto da avaliacdo do ensino superior no pais, também alvo de criticas
relacionadas a sua eficiéncia e confiabilidade (ANDRADE, 2011; FERREIRA, 2015),
encontra-se a demanda por analisar a influéncia da modalidade de ensino no desempenho
académico dos estudantes de Ciéncias Contabeis, considerando que o curso é um dos mais
procurados na EAD.

Para o levantamento e controle de outros fatores de influéncia, esta pesquisa se
amparou no mesmo constructo utilizado por Santos (2012): a Teoria da Funcéo de Producéo
Educacional (FPE), detalhado no tépico 2.2. Constructo aprimorado a partir dos estudos de
Hanushek (1968, 1979), que adapta os conceitos industriais de insumos X produto para a
educacéo.

A partir das contribui¢es de Hanushek (1968, 1979), diversas pesquisas em educacao
passaram a investigar o desempenho académico entendendo que este é explicado a partir de
suas caracteristicas pessoais e background dos estudantes, de seus familiares e dos insumos

das instituicGes académicas.
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Desse modo, este estudo se propde a responder a seguinte questdo: ha influéncia da
modalidade de ensino no desempenho dos estudantes do curso de Ciéncias Contébeis,
nas edicdes do ENADE realizadas em 2012, 2015 e 2018?

Para responder ao questionamento proposto, tragou-se como objetivo geral: identificar
o efeito da modalidade de ensino no desempenho dos alunos de Ciéncias Contabeis, nas
edicdes do ENADE de 2012, 2015 e 2018.

Os objetivos especificos necessarios para o atingimento do objetivo geral sdo:

e Analisar o sistema de avaliacdo da Educacdo Superior brasileiro e as especificidades do
ENADE;

¢ Identificar as varidveis, com suporte na literatura, que afetam o desempenho académico, no
nivel do estudante, do corpo docente’ e das instituices de ensino superior;

¢ Analisar o efeito da varidvel modalidade de ensino, isolando sua participa¢do individual no
resultado;

e Explicar o desempenho entre as duas modalidades, presencial e a distancia, através da

analise das variaveis indicadas no modelo da Func¢éo de Producdo da Educacao.

1.2 JUSTIFICATIVA E CONTRIBUICOES

Pesquisas que utilizam a abordagem da Funcdo de Producdo Educacional para a
investigacdo do desempenho académico no ensino superior ndo sdo frequentes, sobretudo
devido a caréncia de dados. Esse cenario é realidade em ambito internacional e no Brasil.
Descendo ao nivel de curso, em Ciéncias Contabeis a realidade ¢ mais delicada (SANTOS,
2012).

Considerar a modalidade de ensino nessa investigacdo tem potencial para ampliar as
discussbes na esfera econdmica e politica, ja que a EAD é caracterizada como importante
instrumento de democratizacdo do ensino. A instituicdo do Programa de Reestruturagdo e
Expanséo das Universidades Federais (REUNI), por meio do Decreto n° 6.096, de 24 de abril
de 2007, contribuiu nesse aspecto, por levar ensino superior publico as areas mais distantes,
em formato EAD, alem de contar com programas de incentivo ao ensino privado, 0 que
representou uma mudanga estrutural no ensino.

Apesar de ndo ser uma modalidade de ensino recente, a EAD ainda é vista com

desconfianga por parte da comunidade académica e pelo mercado, sob a justificativa de ser

! As variaveis relacionadas ao corpo docente foram agregadas ao nivel da IES, devido as implicacdes
gue a adogao destas como um nivel separado trariam, conforme detalhado na metodologia desta pesquisa.
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um dos fatores que contribuem negativamente para o desempenho académico (ALVES;
ARAUJO; BORALI; FERREIRA; SOUZA, 2014; BAKER, 2016). No entanto, a modalidade
vem passando por diversas mudancas, desde a sua concepcdo e responde por parte
consideravel dos profissionais formados no ensino superior (FRANCO, 2014).

A difusdo da EAD possibilitou o acesso a educacdo superior para uma parcela da
populacdo que viu na modalidade a chance de realizar o sonho da graduagéo (ALVES;
ARAUJO; BORALI; FERREIRA; SOUZA, 2014), mas os impactos da expansdo da educaco
superior ainda carecem de pesquisas, especialmente porque ndo ha resultados conclusos na
literatura sobre a efetividade das politicas de acesso.

Enquanto Pacheco, (2014), chegou a resultados que apontaram o REUNI como
instrumento de promocdo social e mercadoldgica, Souza, Fillipo e Casado, (2015),
encontraram resultados que apontaram para uma melhoria na qualificacdo dos docentes e
incremento de pesquisas internacionais, mas em niveis incipientes.

Por outro lado, Costa Filho, (2016), ao avaliar o impacto do REUNI no curso de
Servico Social da UFPB, encontrou resultados de crescimento desequilibrado entre oferta de
vagas e recursos humanos, visto que sua pesquisa apontou deterioracdo das condicdes de
trabalho docente, que impacta no desempenho.

Ademais, estudos sobre desempenho académico na area de negdcios ainda contam
com resultados inconclusos quanto aos fatores influentes (MIRANDA; LEMOS; PIMENTA,
FERREIRA, 2015) e o historico de baixo desempenho do curso de Ciéncias Contabeis (um
dos mais procurados no EAD), no ENADE justifica a investigacdo proposta.

O estudo contribui com a literatura ao propor esta investigacdo utilizando o Método
Hierarquico Linear (MHL). Os registros de estudos com proposta similar (identificar o efeito
da modalidade de ensino no desempenho)? recorreram a anlises de médias ou métodos de
regressao tradicional, como o método dos Minimos Quadrados Ordinarios (MQQO). Enquanto
o primeiro fornece informagOes insuficientes para inferéncias, o segundo € considerado
inadequado para este tipo de investigacdo em educacdo (RAUDENBUSH; BRYK, 2002;
GOLDSTEIN, 2011; RABE-HESKETH; SKRONDAL, 2012; SNIJDERS; BOSKER, 2012;
FAVERO; BELFIORE, 2017; FINCH; BOLIN; KELLEY, 2019).

Ademais, alguns desses incluiram como variaveis de controle muito pouco dos fatores
ja levantados na literatura em educacgéo, que se mostraram relacionados com o desempenho e

classificados, comumente, em trés grupos: variaveis do corpo docente, do corpo discente e das

2 Ver BATISTA; CRUZ; ANDRADE; BRUNI, 2014; CAETANO; CARDOSO; MIRANDA;
FREITAS, 2015; KLUG; MACHADO; MENEZES; LEMOQOS, 2018.
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instituicbes (HANUSHEK, 1979; WOODHALL; BLAUG, 1968; SANTOS, 2012;
FERREIRA, 2015; RAMOS, 2015).

Como exemplo®, tém-se os estudos de Caetano, Cardoso, Miranda e Freitas (2015) e
Klug, Machado, Menezes e Lemos (2018). Enquanto o primeiro contou com a inclusdo de
apenas duas variaveis do nivel do aluno (Sexo e Condicéo de Ingressante) e duas do nivel da
instituicdo (Organizacdo Académica e Categoria Administrativa), o segundo controlou as duas
mesmas variaveis do nivel da instituicdo, desconsiderando caracteristicas dos alunos nas suas
analises. A presente pesquisa, no entanto, se prop06s a considerar o maior nimero possivel de
variaveis potencialmente influentes, detalhadas no Quadro 3.

Investigagdes que buscam identificar fatores influentes no desempenho académico
acrescentam contribuicGes de interesse social, pois fornecem subsidios para politicas mais
efetivas. Dazzani e Faria (2009) pontuam que, entre educadores, cientistas sociais e
psicélogos é unanime o entendimento de que € necessario melhor averiguar os elementos que
criam as condi¢6es do desempenho académico.

Esses elementos tém origem do contexto familiar, demogréafico e socioeconémico e,
juntos, contribuem para o0 sucesso ou fracasso académico e as autoras argumentam que
“pensar o processo de avaliacdo, o desempenho académico, o fracasso ou o sucesso escolar,
sem contemplar alguns desses aspectos €, na verdade, refletir sobre um falso objeto”
(DAZZANI; FARIA, 2009, p.252).

O “falso objeto” ao qual as pesquisadoras se referem é entendido na literatura como a
concentracdo da observacdo apenas no aluno, no professor, no livro. No entanto, 0 processo
institucional da educacdo vai muito além desses fatores, que sdo, apenas, 0S mais aparentes e
facilmente observaveis, mas que fornecem uma interpretagdo, se ndo equivocada, obscura. O
processo institucional da educagdo € formado por complexas relacbes e, ha décadas, se
reconhece a influéncia das diversas relagdes sociais no desempenho académico (DAZZANI;
FARIA, 2009).

Quando se trata de desempenho académico, no Brasil, as pesquisas sdo, em sua
maioria, desenvolvidas no &mbito da educacdo basica (que abrange até o ensino médio), com
maior concentragdo no ensino fundamental. Considerando que “a educacdo, notadamente a
educagdo superior, assume uma posicdo estratégica no desenvolvimento econdmico”

(CUNHA, 2010, p. 66), conhecer os resultados do sistema educacional é valido para a

® Para levantamento completo, ver Quadro 2 - Estudos nacionais e internacionais sobre modalidades de
ensino, desempenho académico e seus determinantes.
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elaboracdo e gestdo de politicas publicas, de modo a direcionar recursos com eficiéncia e
atuar diligentemente.

Para o poder publico, os resultados do estudo podem auxiliar nas tomadas de decisao,
no que tange ao direcionamento de recursos as politicas publicas educacionais, visto que a
identificacdo dos fatores que contribuem para o desempenho do alunado pode subsidiar a
alocagdo mais eficiente de recursos, contribuindo para a qualificagdo da populagéo.

Nessa direcdo, argumenta Ramos (2015, p. 16) que “um pais com uma populacdo
educada é sinbnimo de uma ampla classe média, reduzida pobreza etc., que tem como
consequéncia um ambiente politico estavel e um sistema de governo democratico, aberto e
tolerante as diferencas”. Logo, uma economia em crescimento demanda maior potencial
humano altamente educado. Isto posto, “o Estado poderia estimular os estudantes a
continuarem na escola, como forma de investir na futura capacidade produtiva da populagao”
(BLAUG, 1975, p. 2).

As contribuicdes atingem, ainda, professores, coordenadores e alunos dos cursos de
Ciéncias Contabeis, pois suporta autoavaliacdes, identificacbes de pontos criticos e o
gerenciamento da formacdo em Contabilidade no Brasil, auxiliando, por conseguinte, nas
estratégias de reducédo das taxas de evasao do curso.

Ainda quanto as politicas publicas educacionais, os resultados deste estudo podem
contribuir para o delineamento do sistema de ensino a distancia no pais, haja vista o intenso
debate sobre a influéncia ou ndo que a oferta de aulas online tem na formacdo dos discentes.
Assim, a formatacdo da EAD pode ser mais precisa, focando nos ajustes necessarios, para que
a mesma cumpra seu papel formativo, deixando de ser uma mera “virtualizacdo do
presencial”.

Recentemente, com a situagdo pandémica que se instalou no mundo, em 2020, e a
obrigatoriedade de oferta da educacdo em modalidade remota, essa necessidade de
estruturacdo do sistema EAD se revelou mais urgente e, nesse sentido, esta pesquisa teve sua
relevancia ampliada, pois pode trazer informagdes Uteis para auxiliar nesse processo, néo
apenas durante a pandemia, que se estende ainda no ano de 2021, mas diante das perspectivas
de um cenario chamado de “novo normal”, com aumento das ofertas a distancia, a partir de

agora.
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1.3 DELIMITACAO DA PESQUISA

A principal teoria que da suporte as discussdes dos resultados deste trabalho é a Teoria
da Funcédo de Producdo Educacional, que fornece as bases para o levantamento das variaveis
de controle utilizadas no estudo. Ademais, os constructos tedricos sobre expansdo do ensino e
avaliacdo educacional subsidiaram a analise do contexto historico e atual do ensino superior.

Quanto a Teoria do Capital Humano, ressalta-se que esta figura como teoria
subjacente, pois subsidia as discussdes relacionadas a ampliacdo do acesso ao ensino superior,
sob a Gtica da economia. Apesar de ndo ser retomada nas analises de resultados, seu contetido
forma um background teérico para compreensao desse cenario.

Com relacéo ao objeto de investigacdo da pesquisa, este compreende a relacdo entre o
desempenho académico dos estudantes de Ciéncias Contabeis, no Brasil, e a modalidade de
ensino a qual estdo vinculados, e como proxy para desempenho adotou-se a nota bruta do
ENADE.

A escolha do ENADE como instrumento foi devido a sua caracteristica, abrangéncia,
importancia enquanto instrumento avaliativo e por ser uma avaliacdo obrigatoria, como parte
da formacdo superior; além das caracteristicas dos dados, que apresentam um nivel de
detalhamento considerado adequado. As edigdes de 2012, 2015 e 2018 foram analisadas.

1.4 ESTRUTURA DA PESQUISA

A pesquisa estd estruturada em cinco capitulos O primeiro capitulo é dedicado a
introducgdo; no segundo capitulo, esta a revisao da literatura, onde sdo abordadas a Teoria do
Capital Humano, a Teoria da Funcdo de Produgcdo Educacional, questbes histdricas e
conceituais da educacdo superior, ascensdo da EAD, avaliacdo de desempenho académico,
além do levantamento de estudos empiricos. No capitulo 3 esta o detalhamento dos
procedimentos metodoldgicos, dados, amostra e os procedimentos empiricos. No quarto
capitulo, estdo a analise e discussdo das evidéncias empiricas encontradas por meio dos testes.
Finalmente, o capitulo 5 é dedicado as consideragdes finais, abordando as implicagdes do

estudo, limitacdes e sugestdes de pesquisa.
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2 AS CONTRIBUICOES DA ECONOMIA DA EDUCACAO E O ESTUDO DO
DESEMPENHO ACADEMICO

Ao longo dos anos, tornou-se deficiente a explicacdo dominante para o crescimento
econdmico dos paises, no longo prazo. O modelo cléssico do século XVIII restringia o olhar &
divisdo do trabalho e o neoclassico, do século XX, a dupla “poupanca-investimento” a partir
de valores agregados (poupanca, investimento, capital, forca de trabalho) (SCHULTZ, 1973a,
1973b; BLAUG, 1975; RAMOS, 2015). Ateé a primeira metade do século XX, 0 aumento na
produtividade e renda seria fruto da articulacdo entre investimentos e tecnologia — esta Gltima
classificada como fator até entdo “inexplicavel” (SCHULTZ, 1973a; RAMOS, 2015, p. 11).

Entretanto, essa atribuicdo do crescimento econémico, no longo prazo, a tecnologia,
sem que houvesse uma explicacdo plausivel da origem desse desenvolvimento tecnoldgico
ndo se sustentava, frente a realidade de formacdo educacional da populacdo dos paises que

apresentavam um maior desenvolvimento econémico:

(...) em termos de crescimento de longo prazo, assumir a hip6tese de um
desenvolvimento tecnolégico exdgeno, produto de mentes inquietas ou de um
processo aleatdrio, ndo parecia ser instigante teoricamente e tampouco dava resposta
a estreita correlacdo entre desenvolvimento dos paises e educacdo de sua forca de
trabalho ou entre crescimento e recursos alocados a pesquisa e ao desenvolvimento.
A educacdo devia ter algum tipo de vinculo com as perspectivas de aumento de
renda em longo prazo. Tanto a intuicdo quanto os dados induziam a pensar que esse
vinculo existia (RAMOS, 2015, p. 12).

Segundo dados de uma pesquisa realizada nos Estados Unidos, esse vinculo realmente
existia, pois o estudo revelou que, entre 1929 e 1957, a contribuicdo da instrugdo no
crescimento do pais suplantou a do capital imobilizado (SCHULTZ, 1973b, p. 61 e 62).

Apesar da relacdo entre educacdo e produtividade ser tese defendida desde Adam
Smith (SCHULTZ, 1973b; BLAUG, 1975; RAMOS, 2015), a visdo da educa¢do como um
investimento do/no individuo foi abandonada no final do século XIX e credita-se a obra de
Alfred Marshal (1890), Principios da Economia, a rejei¢ao a ideia de “capital humano”. Para
Marshall, a despeito de contemplar, explicitamente, em sua obra, a relagédo de causalidade
entre educacdo e salarios, ndo se poderia comparar um ser humano com um maquinario,
argumentando que os investimentos que viessem de terceiros ndo retornariam para eles, mas
sim para o ser humano que os recebeu (SCHULTZ, 1973b; BLAUG, 1975; RAMOS, 2015).

No inicio do século XX, Irving Fischer voltou a levantar o debate, langando um

conceito integrado de capital, que abrangia o homem e elementos materiais. “Infelizmente,
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porém, o conceito de capital, de Fisher, foi menosprezado por muito tempo” (SCHULTZ,
1973b, p. 12).

Além disso, havia o intenso debate acerca do aspecto escravagista que esse
entendimento econémico da educacdo poderia ter. Como esse individuo ofereceria retorno dos
investimentos recebidos por terceiros, se ele ndo se configura propriedade de quaisquer
outros, que ndo de si mesmo? N&ao h4, portanto, uma certeza (nem cabivel seria) de lucros
oriundos do capital humano, que possam ser analogos aos lucros oriundos do capital fisico
(SCHULTZ, 1973b; BLAUG, 1975; RAMOS, 2015).

2.1 TEORIA DO CAPITAL HUMANO*

A partir da segunda metade do século XX, ganhou forca a corrente de economistas
que, opondo-se a economia ortodoxa, passou a considerar os aspectos econémicos da
educacdo, analisando-a como um investimento ao longo da vida, visando a incrementar a
capacidade de ganhos do individuo, e ndo limitada a aquisicdo de conhecimento ou ao
atendimento dos conselhos paternos, de que “estudar ¢ bom” ou moralmente necessario
(SCHULTZ, 1973b; BLAUG, 1975; RAMOS, 2015).

Com as contribui¢des dos economistas Jacob Mincer, Theodore W. Schultz e Gary
Becker, que revolucionaram a escola neoclassica (Schultz e Becker receberam o Nobel de
Economia, em 1979 e 1992, respectivamente, por suas contribui¢des), surge o conceito de
Capital Humano, que é tido como as habilidades e conhecimento adquiridos por um
trabalhador, ao longo da vida, e que proporcionardo retornos em produtividade e renda. Estes
investimentos no ser humano se ddo através da educacgdo, pesquisa, saude, qualidade de vida
etc. (SCHULTZ, 1973a; 1973b; BLAUG, 1975; RAMOS, 2015).

Schultz (1973b, p. 13) fundamentou o estudo do valor economico da educagdo “na
proposicdo segundo a qual as pessoas valorizam as suas capacidades, quer como produtores,
quer como consumidores, pelo autoinvestimento, e de que a instru¢do € 0 maior investimento
no capital humano”. Quando os beneficios da instru¢do ocorrem no futuro, ela “tem as
caracteristicas de investimento” (SHULTZ, 1973b, p. 23) e a partir dessa Otica é que se
debruca a anélise econdmica da educacéo.

A associacdo entre ganhos e maior instrugdo é pacificada em toda a literatura

econdmica. Blaug (1975, p. 1) afirma que “em todas as economias de que temos noticia, as

* Teoria subjacente ao estudo, como background para discussdes relacionadas & ampliagdo do acesso ao
ensino superior, sob a 6tica da economia da educagdo, ndo sendo retomada nas analises dos resultados.
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pessoas que receberam mais educacdo percebem, em média, rendimentos mais elevados do
que aquelas que receberam menos, pelo menos [...] pessoas da mesma idade”. Segundo
Ramos (2015, p. 1), “existem poucas associagdes estatisticamente tdo fortes como aquela que
vincula rendimentos (salarios) com nivel de escolaridade”.

Blaug (1975, p. 37-38), cita estudo americano que, utilizando analise multivariada,
testou “uma variedade de hipodteses sobre os determinantes da renda familiar”. Foram
considerados, isoladamente, sexo, raca condicdes fisicas, ocupacdo, tamanho da cidade,
migracdo urbano-rural, responsabilidade supervisoria, escore de necessidade-consecucao,
graduacdo e progresso na escola e inteligéncia (classificada, pelos autores como a habilidade
de comunicar-se). O estudo concluiu que “o efeito liquido da duragdo da educacdo revela-se
tdo poderoso que vem corroborar a nocdo popular de que uma melhor educacdo € o Unico
caminho seguro para se vencer na vida”.

Para além do senso comum, no entanto, sabe-se que ha diversos fatores que

contribuem com o incremento da renda familiar. Ramos (2015, p. 15) destaca que

Obviamente, existe uma série de fatores que podem ter origem na idiossincrasia de
cada individuo e influenciam tanto os salérios quanto o lugar de cada pessoa no
processo produtivo, mas que sdo alheios ao que pode ser acumulado no sistema
escolar: simpatia, capacidade de lideranca, iniciativa, beleza etc.

Contudo, conforme pondera o autor, tais fatores trazidos sdo insumos cuja métrica é

deveras subjetiva, por vezes ndo observavel, o que impede de considera-los em investigacdes.

2.2 A FUNCAO DE PRODUCAO EDUCACIONAL (FPE)

Uma funcdo de producdo descreve gue, para cada conjunto de insumos, serd produzida
uma determinada quantidade de produtos. A representagdo da fungéo de producdo pode ser
evidenciada por y = f (x), em que o termo y representa a quantidade de produtos gerados com
0 emprego dos insumos X (SANTOS, 2012).

Por muito tempo discutiu-se que o entendimento da fungdo da producdo era
inaplicavel a educagdo, sob o argumento de que as firmas gerenciam seus insumos no intento
de maximizar os lucros, a partir da eficiéncia do uso deles; fato ndo praticado pelas
instituicOes de ensino, pela sua natureza nédo lucrativa (SCHULTZ, 1973b; BLAUG, 1975;
RAMOS, 2015).

Esse entendimento foi desconstruido pelos estudos de Hanushek (1979), para quem o0s

conceitos da fungdo da producdo eram claramente aplicaveis ao campo da educacédo, desde
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que houvesse as devidas adaptacOes. Hoje, sabe-se que “apesar de haver diferengas
significativas entre a funcdo de producdo da educacdo em relacdo a outros setores, sua
aplicacdo no ambito das escolas e do sistema educacional, como processos de producdo do
conhecimento, € possivel” (SANTOS, 2012, p. 26).

A figura abaixo esquematiza a diferenciacdo entre a fungéo de produgéo empresarial e

da educacéo:

Figura 1 - Adaptacdo do Modelo Econémico a Educacéo

Empresas Educacao
Maximizacéo Max. Desempenho
Lucro Académico

Fonte: Ferreira (2015)

Os estudos de funcdo de producdo tém procedido a exames da relacdo entre 0s
diferentes fatores no processo de ensino e os resultados desse processo, na tentativa de
identificar o efeito isolado de cada variavel (RAMOS, 2015) e, mesmo estudos que nédo
recorrem a FPE dedicam-se a essa problemética, como apontam Dazzani e Faria (2009, p.
253):

Questdes ligadas as causas do fracasso escolar, tais como: a formacdo docente, a
gestdo escolar, a responsabilidade e empenho da familia na educagéo de seus filhos;
as politicas publicas de atencdo a educacdo; as condigdes de infraestrutura das
escolas publicas, dentre outros, tém sido objeto de estudo de pesquisadores em todo
0 mundo.

No capitulo dedicado a metodologia, este estudo analisa algumas dessas questdes
levantadas pelas autoras, controlando-as nos testes estatisticos, tendo como suporte a literatura
empirica sobre Economia da Educacéo e sua aplicacdo no estudo do desempenho académico
em Ciéncias Contébeis.

Com base nos estudos de Woodhall (1987), Santos (2012, p. 26) argumenta que,
através de técnicas econdmicas que avaliem a relacdo entre insumo e produto, sob a dtica da
funcdo de producéo da educacao, é possivel:

(i) comparar eficiéncia entre as formas empregadas para alcangar o0 mesmo objetivo
por meio da analise de custo/eficécia;

(if) fazer comparacdes entre escolas ou sistemas educacionais com niveis
semelhantes de custo, visando identificar as escolas que atingem o nivel maximo de
resultado diante de determinada quantidade de insumos;
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(iii) verificar a produtividade da educacéo (qualidade da educacéo).

Este estudo contribui, especialmente, com os itens ii): pois realizou comparagdo entre
e dentro das instituicdes, além de controlar fatores relacionados aos recursos diversos e iii): 0s
resultados podem subsidiar a politica de avaliacdo da qualidade da educacdo superior,
auxiliando nas tomadas de decisdo. Conhecer os resultados das funcbes de producdo da
educacdo é valido para a elaboracdo e gestdo de politicas publicas, de modo a direcionar
recursos com eficiéncia e atuar diligentemente.

Isto porque a “escolha dos insumos a serem utilizados no processo educacional e das
politicas educacionais pode interferir nas habilidades cognitivas e no comportamento dos
individuos e, por conseguinte, na natureza do estoque de capital humano dos paises”
(SANTOS, 2012, p. 28).

Os modelos de funcao de producédo da educacdo sofreram modificacGes, ao longo do
tempo, conforme os estudos de Hanushek e Woessmann (2011), evidenciados por Santos

(2012). Como modelo mais simplificado, tem-se:

O=yH+ XL +¢ (2.1)

Na equacdo (2.1), O seriam 0s ganhos individuais, X as caracteristicas individuais do
trabalhador e € o termo estocastico. H é a medida de capital humano e a equacdo representaria
os efeitos do mercado de trabalho nos rendimentos do trabalhador. Mas determinar o valor de
H era o grande desafio, entre as pesquisas da area e, portanto, o desempenho académico foi
estabelecido como Proxy para capital humano.

Com isso, depara-se com a necessidade de abrir essa variavel do capital humano. Se o
desempenho ¢é a Proxy, assume-se que diversos fatores influenciam esse desempenho. Desse

modo, tem-se;

H=AF +¢(@S)+nAd+aZ+v (2.2)

Na equacdo (2.2), F sdo os familiares, qS é a quantidade e qualidade dos insumos
vindos das escolas, A sdo as habilidades individuais e Z engloba outros fatores, como
experiéncia, nivel de saude etc. A equagdo permite chegar ao capital humano individual, a

partir do resultado de investimentos.
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Por fim, Santos (2012) apresenta uma versao ainda mais ampla da funcéo de producgéo
da educacgdo, resultante de adaptacOes dos estudos de Bowles (1970), Summers; Wolfe
(1977), Hanushek (1979) e Hanushek e Woessmann (2011):

Tit = f(Fi(t)! Pi(t)! Rl'(t); Ii(t)) Ai ) (23)

Conforme explica a autora, com o acréscimo do termo t, o tempo é inserido no
modelo, i aponta que as medidas sdo individuais, T sdo os resultados do processo produtivo
educacional (em geral obtidos a partir de testes padronizados), F sdo as caracteristicas
pessoais e 0s antecedentes dos estudantes, além dos antecedentes familiares, P é o efeito dos
pares, R sdo 0s recursos escolares e | representa as peculiaridades institucionais da escola e do
sistema educacional, como um todo. Finalmente, A mostra as habilidades individuais dos
estudantes.

Partindo do modelo em (2.3), Santos (2012), aponta para 0 modelo estatistico da

funcgéo de producéo educacional usualmente empregado na literatura sobre o tema:

T; = ag+ aF; + a,P; + azR; + aul; + asA; + ¢ (2.4)

A equacdo (2.4) é aplicavel a estudantes atualmente na escola e, devido a comum
limitacdo dos bancos de dados disponiveis, tanto no sentido estrutural quanto temporal, este
modelo é amplamente utilizado, resultando em analises em cortes transversais. Este estudo
amparou-se neste modelo para o levantamento dos insumos e sua analise.

Seguindo a mesma légica da funcdo de producdo geral, na educacdo, maultiplos
produtos podem resultar da aplicacdo dos insumos, além de ser possivel atribuir a eles graus
de importancia diferentes por cada instituicdo educacional. Ao usarmos como exemplo o
desenvolvimento de capacidades l6gico-matematicas e consciéncia cidadd e politica, é
possivel que os resultados difiram entre escolas, assim como a valorizagdo deles (SANTOS,
2012).

Desse modo, o ENADE foi a medida utilizada para aferir o produto da funcdo da
producéo educacional, neste trabalho, assim como Santos (2012) e Ferreira (2015), que séo 0s
unicos estudos encontrados analisando, especificamente, o curso de Ciéncias Contabeis, sob a
Otica da FPE. Uma das publicacdes mais conhecidas sobre as formas de mensuracdo de
resultados educacionais é o trabalho de Woodhall e Blaug (1968), que trataram da formacéo

educacional no contexto escolar secundario britanico e afirmaram que
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Provavelmente, a maneira mais facil de medir o sucesso de uma escola no ensino de
disciplinas ou habilidades especificas ¢ comparar o desempenho dos alunos em
testes especialmente elaborados. Se testes do mesmo padrédo sdo dados no inicio e no
final de um curso, a variagdo nas pontuacfes dos testes da uma ideia do "valor
agregado” pelo curso e pode, portanto, ser usada como um indice de producédo
educacional. As variacdes no desempenho do aluno também podem estar
relacionadas a uma série de variaveis de entrada para determinar a influéncia de um
determinado conjunto de fatores no desempenho do aluno (WOODHALL; BLAUG,
1968, p. 4, traducdo nossa).

Apesar das criticas ao que foi proposto pelos autores (previstas pelos proprios),
reconhece-se, ainda hoje, inclusive em Hanushek (1979), que as notas de exames especificos
sdo a Proxy mais adequada para aferir o desempenho académico ou, o que Woodhall e Blaug
(1968, p. 2) chamaram de “produtividade”, na economia da educagao.

Tratando-se deste estudo, que visa a identificar a influéncia da modalidade de ensino
no desempenho dos estudantes do curso de Ciéncias Contabeis, o0 ENADE é compreendido
como a medida mais adequada, exatamente por ser um “teste especifico”, aplicado ao final da
trajetoria académica da graduacdo e igualmente prestado pelos estudantes de todo o pais, sob
as mesmas condicdes de ambiente de realizacao, respeitados os conteudos especificos.

Finalmente, sintetizando o que se encontra na literatura internacional e nacional sobre
o tema (WOODHALL,; BLAUG, 1968; HANUSHEK, 1979; RAMOS, 2015), estabeleceu-se
que a explicacdo do desempenho académico, sob a 6tica da Funcdo de Producdo, estaria
distribuida entre trés constructos:

Figura 2 - Fun¢do de Producao Aplicada a Educagéo

Varidveis \ ‘
. A corpo |
Vanaveis W\ docente
: corpo \\ /
s J _/_
discente | N
Varidaveis
mstitucdo

DESEMPENHO ACADEMICO

Fonte: adaptado de Ferreira (2015)
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Cabe salientar que, apesar da sintetizagcdo em constructos, no estudo da FPE ndo hd um
rol taxativo de variaveis que influenciam o desempenho discente, visto que, certamente,
outras variaveis de influéncia nem mesmo puderam ser, ainda, identificadas e mensuradas.
Essa discussdo sera retomada no capitulo dedicado a metodologia, mas, para compreensdo da
composi¢do dos constructos, destaca-se que algumas varidveis frequentemente aparecem na
literatura empirica.

O trabalho de Hanushek (1979), por exemplo, elenca variaveis como formacéo,
experiéncia, sexo e etnia, para o corpo docente e instalacdes fisicas, tamanho das turmas e
organizacdo administrativa entre as variaveis institucionais. J4 Santos (2012) cita que 0s
trabalhos de Katzman (1971), Hopkins (1990) e Hanushek e Woessmann (2011) levantam
variaveis como estratégia pedagdgica e qualidade do corpo docente; no nivel do aluno, tempo
de estudo e esforco; e no nivel institucional destaca-se qualidade estrutural, além de aspectos
socioecondémicos das instituicbes, como o gasto por aluno.

Neste trabalho, as variaveis levantadas seguiram a ldgica dos constructos, porém
englobando as varidveis do nivel do corpo docente no nivel da instituicdo. Devido ao fator
contextual presente no método estatistico utilizado, estratégia diferente da adotada resultaria
em um modelo de trés niveis. N&o é o caso desta pesquisa, conforme detalhado no capitulo 3.
Ademais, as variaveis relacionadas ao corpo docente aqui utilizadas (titulacdo e regime de
trabalho) tratam-se de notas padronizadas atribuidas as IES, nesses quesitos, 0 que torna o uso
agregado possivel, pela propria caracteristica da métrica (vide Quadro 3 e Quadro 12), ndo

comprometendo os resultados.

2.3 EDUCACAO SUPERIOR NO BRASIL

Historicamente, 0 acesso ao ensino superior no Brasil perpassa pela problematica da
geopolitica, caracteristica ainda mantida no século XXI. Barros (2015, p. 364) analisou o
periodo entre 2001 e 2010 e argumenta que

O ndmero de alunos nas universidades e faculdades ainda esta distante da proporcéo
da populacdo nas regides. As diferencas de acesso comp8em o cenario geral do
Ensino Superior brasileiro na modalidade presencial. De fato, a distribuicdo das
matriculas dos cursos de graduacdo, no periodo citado, ratificam as disparidades,
com maior concentracdo de matriculas na Regido Sudeste (48,7%) e baixo acesso na
Regido Norte, com apenas 6,5% das matriculas.
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O desenvolvimento econdmico das regides Norte e Nordeste do pais se apresenta
abaixo das demais e isso se reflete nas oportunidades de emprego e qualificagdo educacional
(FERREIRA, 2015). A realidade vista no ensino superior presencial era a constante migracéo
da populacdo, em busca de formagéo, 0 que contribuia para os dados estatisticos favoraveis,
em especial a regido Sudeste, responsavel por maior parte desse quantitativo.

Aliada a questdo geogréfica, um dado interessante diz respeito aos “cursos mais
procurados”, a cada ano. Observava-se uma alta concentracdo de estudantes em determinadas
areas, enquanto areas vistas como “estratégicas” para o pais padeciam com a caréncia de mao
de obra. Com isso, nota-se 0 excesso de pessoas formadas em uma s6 area, que sdo langadas
no mercado de trabalho, todos os anos, e mais vagas sdo oferecidas nesses cursos; 0 que
contribui para outros fendmenos: (i) a maior procura ndo mais pela aptiddo, mas pela baixa
concorréncia; (ii) a variacao do nivel de qualidade da formacdo oferecida (BARROS, 2015, p.
364). Esse cenério nao convergia com o objetivo do ensino superior.

Segundo Masetto (2008, p.14, apud BATISTA, 2015, p. 26), “[...] a funcdo do Ensino
Superior é de criar situacdes favoraveis ao desenvolvimento dos aprendizes nas diferentes
areas do conhecimento, no aspecto afetivo-emocional, nas habilidades e nas atitudes e
valores”. Essa afirmacdo € convergente com o Art. 43 da Lei de Diretrizes e Bases da
Educacao Nacional (LDB), que apresenta a finalidade da Educacéo Superior.

Nesse aspecto, tendo a universidade sido constituida para atender ao campo
econbmico e cultural, através da formacdo para a producdo de conhecimento e para o
trabalho, a educacdo superior no Brasil lida com os desafios de um mundo globalizado, que
tem impactado a sua estrutura e organizacdo desde a Era Vargas, passando pela Reforma
Universitéaria de 1968, implicando em constante reanalise quanto ao seu objetivo e a prépria
existéncia das universidades (MARTINS, 2009; ANDRADE, 2012; CORBUCCI; KUBOTA,;
MEIRA, 2016).

A configuracdo atual do ensino superior no pais, caracterizada pela indissociabilidade
entre ensino, pesquisa e extensdo, é uma heranca do processo de redemocratizacdo, iniciado
na década de 1980. Cunha (2010, p. 63) afirma que nem sempre foi assim, enfatizando o
aspecto “profissional” que a educacdo superior adquiriu, no Brasil, apontando para o fato de
que a maioria das universidades brasileiras surgiu a partir da oferta de cursos profissionais. A
autora destaca que ““a constituicdo da educacgéo brasileira é significativamente marcada pelas
raizes portuguesas que, por sua vez, recebeu fortes tracos da concepcdo napolebnica na

organizagao da educacdo superior”.
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Reconhecendo a diversidade de interesses atendidos pela formacgéo superior, Andrade
(2012, p. 29) entende que

Por um lado, a educacdo é compreendida como um eficiente motor de economia e,
por outro, ha o desafio de ndo perder o sentido histérico da sua existéncia em relacéo
a promogdo da educagdo como direito social e bem publico, responsavel pela
formacao da consciéncia critica e da compreensdo das transformagdes sociais.

A partir das concepcdes da Teoria do Capital Humano (SCHULTZ, 1973a, 1973b), ha
evidéncias de que a educacdo superior proporciona melhores condi¢cGes de vida, trazendo
impactos positivos, direta ou indiretamente, seja em conhecimento ou no mundo dos negdcios
e isso reverbera no desenvolvimento econémico dos paises (RAMOS, 2015).

Convergente as bases da TCH, Dias Sobrinho (2005, p. 167) destaca que

(...) a educacdo superior adquire uma enorme importancia como instancia produtora
das fontes de riqueza, geradora e disseminadora dos conhecimentos, da capacidade
de utilizar os saberes adquiridos e de aprender ao longo de toda a vida. Esses sdo 0s
principais fatores da competitividade. H4 uma crenca quase determinista no
conhecimento como insumo econdmico de grande importancia estratégica para a
competitividade dos individuos, das empresas, das corporagdes empresariais e para
0s paises desenvolvidos.

Em sua obra Dilemas da educacdo superior no mundo globalizado. Sociedade do
conhecimento ou economia do conhecimento?, o autor chegou a afirmar que “o Saber
especializado, propriedade privada de quem o adquiriu em cursos e programas diferenciados,
se apresenta como um capital importante para as demandas especificas que possam ter alguns
setores empresariais e organizacionais”. (DIAS SOBRINHO, 2005, 227-228 apud
ANDRADE, 2012, p. 30).

Nesse sentido, a demanda pelo chamado “saber especializado” é percebida no nimero
de matriculas no ensino superior, nas Ultimas décadas, conforme Grafico 1. Analisando a
variacdo em percentual, as matriculas mantém-se em crescimento, com desaceleracdo entre
2015 e 2019, periodo em que cresceu 7%. Considerando todo o periodo, houve um aumento
de 388,94%.
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Grafico 1 - Matriculas totais no Ensino Superior e variagdo percentual, entre 1995 e 2019

Matriculas totais e==»A% Periodo
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Fonte: microdados do Censo da Educacdo Superior (CES)/INEP, 1995-2019.

Dentro desse quantitativo, é prudente destacar o cenario de participacdo publico e
privado. “A Reforma Universitaria de 1968 tem sido apontada por diversos autores como o
marco inicial do predominio do setor privado sobre a educacdo superior no Brasil, no que
tange aos cursos de graduagdo” (CORBUCCI; KUBOTA; MEIRA, 2016, p. 7).

A Reforma Universitaria de 1968 viabilizou, portanto, a criagdo de dois sistemas de
ensino distintos: o primeiro, de carater publico, meritocrético, seletivo, de feicdo
estritamente académica, pois, vinculado & pesquisa e a pés-graduacdo. O segundo,
uma educac¢do desvinculada da pesquisa, de menor duracdo e distingdo, ministrada
em instituigdes privadas e isoladas, em boa parte, financiadas com verba publica por
via de isenc0es fiscais e auxilios diversos (CORBUCCI; KUBOTA; MEIRA, 2016,

p. 8).

Sob a dtica da Economia da Educacgdo, Santos (2012) identificou que, ao longo dos
anos, o financiamento privado (dos préprios alunos, pais, familiares ou outras fontes)
aumentou, chegando a mais de 70% na ultima década.

Outros fatores aparecem na literatura como contributivos para o avango do sistema
privado de ensino superior, no Brasil. Apds a década de 1980, marcada como sendo o periodo
de estagnacao no nimero de matriculas, nas esferas publica e privada, o pais se recuperava da
forte retracdo econdmica, atraves do processo de ajuste fiscal e recomendacdo de Orgaos
internacionais, em especial o Banco Mundial, para que a atencdo do Estado fosse direcionada
ao ensino basico e ndo ao superior. Com isso, houve espaco para a expansdo consideravel do

ensino privado, a partir da década de 1990. Além do crescimento de matriculas, na ordem de
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132%, observado entre os anos de 1993 e 2007, o numero de instituicdes de ensino cresceu
160%, no mesmo periodo (CORBUCCI; KUBOTA; MEIRA, 2016).

Esses dados refletem na participacdo do setor privado nas matriculas totais. O Grafico
2 apresenta uma tendéncia de distanciamento entre as cotas de participacdo no quantitativo
total de matriculas, dos setores publico e privado. Enquanto em 1995, periodo em que se
intensifica o processo de expansdo da participacdo do setor privado, este detinha 60% das

matriculas, em 2019, Gltimo dado disponivel, o setor conta com 76%.

Gréfico 2 - Matriculas totais no Ensino Superior, por Categoria Académica, e respectiva participagéo percentual,
entre 1995 e 2019

Publico Privado e=tsm9 PUblico no Total esll=®% Privado no Total
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40%
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Fonte: microdados do CES/INEP, 1995-2019.

Na esfera publica, o crescimento no numero de matriculas, especialmente na Gltima
década, teve contribuicdo REUNI®, instituido pelo Decreto n° 6.096, de 24 de abril de 2007,
através do qual universidades federais foram levadas as areas mais afastadas do pais,
ampliando o acesso ao ensino superior e proporcionando maior qualidade de vida para a
populacédo, diminuindo a necessidade de migragédo para os grandes centros, e outras iniciativas
de expansdo foram postas em préatica (BRASIL, 2007).

Especificamente quanto ao curso de Ciéncias Contabeis, 0 aumento no quantitativo de

matriculas seguiu a tendéncia geral, apresentando leve queda entre os anos de 2015 e 2019,

® O REUNI contribuiu, também, na esfera privada, visto que o programa inclui o aumento do
financiamento estudantil pelo poder publico, mas foi o fator isolado contributivo na esfera publica, nos Gltimos
anos.
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como é possivel observar no Gréfico 3. Considerando todo o periodo de 1995 a 2019, houve
variacdo positiva no quantitativo de matriculas, de 234,51%.

Apesar da leve queda no nimero de matriculas, no intervalo entre 2015 a 2019, o
curso de Ciéncias Contabeis ocupava a sétima posicdo nacional, no presencial, e a quarta
posicdo na EAD, conforme dados do CES 2019.

Grafico 3 - Quantitativo de matriculas no curso de Ciéncias Contabeis, entre 1995 e 2019

Matriculas totais e=gm»A%, Periodo

500.000 e
- 0,
400.000 51,85% 60%
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’ -10%

1995 2000 2005 2010 2015 2019

Fonte: microdados do CES/INEP, 1995-2019.

2.4 AS MODALIDADES DE ENSINO SUPERIOR E A ASCENSAO DA EAD

Ha vasta literatura debatendo as caracteristicas das modalidades de ensino presencial e
a distancia; seja no sentido de comparabilidade e identificacdo de similaridades e diferencas®,
ou objetivando encontrar relacdo entre a modalidade e o desempenho académico’.

Este estudo contribui, empiricamente, com a segunda corrente. Os desafios do
processo de ensino-aprendizagem diferem entre as modalidades e compreender se ha
influéncia destas no desempenho pode auxiliar a elucidar varias questbes ainda néo

respondidas no campo da Educacéo.

® Ver, por exemplo: (CHEN; JONES; MORELAND, 2013; ALVES; ARAUJO; BORALI; FERREIRA;
SOUZA, 2014; CHING; HSU, 2015; RODRIGUES; RESENDE; MIRANDA; PEREIRA, 2016).

" Por exemplo: (ZHAO; LEI; YAN; LAI; TAN, 2005, FIGLIO; RUSH; YIN, 2010; MEANS;
TOYAMA; MURPHY; BAKI; JONES, 2010, MEANS; TOYAMA; MURPHY; BAKI, 2013; SILVA, 2013;
BATISTA; CRUZ; ANDRADE; BRUNI, 2014; CAETANO; CARDOSO; MIRANDA; FREITAS, 2015;
NGUYEN, 2015; KLUG; MACHADO; MENEZES; LEMOS, 2018).
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Desde a metade da década passada, o cenério no ensino presencial tem sofrido uma
reconfiguracdo; no ensino publico, em parte devido ao REUNI. A ampliacdo do nimero de
instituicbes federais de ensino superior, com instalacdo priorizando localidades mais
afastadas, possibilitou alcance as vagas nas instituicdes publicas do pais, contribuindo para a
reducédo da desigualdade regional (BRASIL, 2007). A despeito de algumas instituicdes ainda
encontrarem-se em fase de implantacdo, os avangos sdo perceptiveis.

Apesar disso, o predominio na oferta de vagas presenciais € inegavelmente no setor
privado, que, no mesmo periodo de instituicdo do REUNI, mais que dobrou sua oferta de
vagas. Diante dos dados de clara expansdo, Dias Sobrinho (2010, p. 198) alertou para o
problema da expansdo x ocupagdo no ensino presencial privado, evidenciando que “apenas
52,5% das vagas oferecidas foram efetivamente ocupadas em 2007, restando ociosas
1.341.987 vagas. Por outro lado, a taxa de evasdo continuava alta: quase 42%”. Apds mais de
uma decada, os dados de 2019 revelam uma piora no cenério: do total de 3.411.906, apenas
1.280.008 foram ocupadas, 0 que representa 38% do total ofertado (INEP, 2019).

O Gréfico 4 apresenta o cenario que foi criticado por Dias Sobrinho (2010) e confirma
as pontuacdes feitas na sua pesquisa. E perceptivel que a oferta de vagas no ensino superior
publico se manteve timidamente crescente, ao longo do periodo, enquanto o ensino privado
mais que dobra sua oferta de vagas em 2005, comparado ao ano 2000. Ocorre que, enquanto o
ensino publico apresenta uma taxa de ocupagdo sem muitas oscilacGes, entre 85 e 95%, o

ensino privado tem uma realidade preocupante, com sucessivas quedas na taxa de ocupacao.

Gréfico 4 - Relacdo Vagas Ofertadas X Ingressos - Ensino Presencial — Pblico e Privado - 1995 a 2019
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0,
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Fonte: microdados do CES/INEP, 1995-2019.
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Segundo Dias Sobrinho (2010), esse cenério ndo é sustentavel e a ociosidade gera
consequéncias como falta de investimento em pesquisas e politicas de contratacdo de
professores duvidosa, com reflexos diretos na formacéao dos discentes.

Na EAD, apesar dos dados do Censo da Educacdo Superior (CES) ndo apresentarem a
relagdo vagas ofertadas x ingressos por categoria administrativa, estudos como o de Sousa e
Maciel (2016) trazem dados quanto a participacdo ainda pequena das instituicGes publicas na
expansdo da oferta de vagas EAD apds os anos 2000. Segundo os dados do CES foi possivel
confirmar que, em 2000, havia ofertas de vagas EAD apenas em instituicdes publicas,
enquanto em 1995, ndo hé registros da modalidade. Em 2005, foi o marco da entrada do setor

privado no cenério.

Gréfico 5 - Relagdo Vagas Ofertadas X Ingressos — EAD - 1995 a 2019
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Fonte: microdados do CES/INEP, 1995-2019.

Observando o Grafico 5, percebe-se que, até o periodo em que cabia apenas as
instituicdes publicas a oferta de vagas EAD, a taxa de ocupacdo era de 82%, enquanto em
2005, ano da maior expansdo da modalidade, essa taxa caiu para 30% e continuou em queda.
Um dado que chama a atencdo é que, mesmo com baixa ocupacao das vagas, em 2019 a oferta
foi de quase oito milhdes de novas vagas. Segundo os dados do CES 2019, ndo houve sequer
candidatos inscritos para a totalidade das vagas ofertadas.

Quanto a andlise das matriculas totais (Grafico 6), que engloba alunos veteranos, a

diferenca na participacdo entre as modalidades de ensino tem diminuido. Se tragarmos uma
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linha de tendéncia de previséo linear, o resultado é um afunilamento, resultando em possivel

encontro entre as linhas projetadas.

Gréfico 6 - Matriculas no Ensino Superior, por Modalidade, e respectiva participacdo percentual, entre 1995 e
2019
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Fonte: microdados do CES/INEP, 1995-2019.

Acompanhando a evolucdo do numero de matriculas, evidenciada pelo Gréafico 7, é
possivel visualizar esse cenario, com a variacdo percentual das matriculas no ensino
presencial (linha azul) crescendo consideravelmente, até 2005, e desacelerando em seguida,
para, em 2019, apresentar queda de 7%.

Enquanto isso, confirmando os dados apresentados por Sousa e Maciel (2016, p. 183-
184), o Brasil apresenta um crescimento vertiginoso no nimero de matriculas a distancia. E
possivel observar que “o periodo de 2002 a 2014 marca a expansao dos cursos e das
matriculas na modalidade. O aumento das matriculas foi maior do que o crescimento
percentual dos cursos”. E, se considerarmos o periodo a partir do ano 2005, “verifica-se uma
maior participacdo dessa modalidade no processo de expansdo da educagdo superior”.

O crescimento das matriculas EAD foi superior a 6.000%, em 2005. Em 2019, ainda
se mantém em crescimento, com taxa de variacdo positiva de 76%, em relacdo ao periodo de
2015.



Gréfico 7 - Variacdo percentual das matriculas no Ensino Superior, por Modalidade — 1995 a 2019
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Fonte: microdados do CES/INEP, 1995-2019.

No curso de Ciéncias Contabeis, a busca pela modalidade EAD também cresceu, e

figura entre as formagdes com maior nimero de matriculas & distancia. Com base no Grafico

8, as matriculas no curso de Ciéncias Contabeis, na modalidade EAD, comegaram em 2005.

Grafico 8 - Matriculas Ciéncias Contabeis, em nimeros — 1995 a 2019
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Fonte: microdados do CES/INEP, 1995-2019.
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O quantitativo de matriculas EAD aumentou quase dez vezes, entre 0s anos de 2005 e
2010 e cresceu quase 300%, entre 2010 e 2019. Enquanto a modalidade presencial comega a
perder matriculas, a partir de 2015, chegando a uma diferenca muito pequena entre as duas
modalidades, em 2019.

O Gréfico 9 mostra a variagdo percentual de matriculas no curso, em intervalos de
cinco anos. Os dados referentes a EAD foram destacados no grafico, devido ao seu

descolamento do eixo, comparados aos dados de variacdo percentual total e presencial.

Gréfico 9 - Evolucéo percentual de matriculas no curso de Ciéncias Contabeis, por Modalidade — 1995 a 2019
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Fonte: microdados do CES/INEP, 1995-2019.

Em 2010, cinco anos apos as primeiras matriculas, a variagdo percentual atingia 879%
e continuou crescendo, nos cinco anos seguintes, com variagdo positiva de 126%, 2015. No
periodo compreendido entre 2015 e 2019, o crescimento de matriculas totais no Ensino
Superior desacelerou, variando negativamente em 0,02%, devido a queda de 22% nas
matriculas presenciais, enquanto a modalidade EAD, nesse mesmo periodo, cresceu 65%.

Contudo, expansdo de matriculas ndo significa qualidade na mesma proporcédo e
dentro dos moldes estabelecidos pelo proprio Estado (MEC, 2018). Estudiosos afirmam que
h& avancos em termos fisicos, mas muito atraso em termos logicos, por exemplo. O pais
padece da precariedade na engenharia de software, aspecto indispensavel para a oferta EAD
(NISKIER, 2009). Esses desafios fazem parte da histéria da EAD, no mundo, que se confunde

com as urgentes demandas da sociedade.
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2.4.1 Educacdo superior a distancia: historia, desafios e perspectivas.

Pesquisas apontam que as primeiras manifestacdes de que se tem conhecimento acerca
do método de Educacdo a Distancia datam do inicio do século XVIII, nos Estados Unidos. No
final do século XIX, através do Foulkes Lynch Correspondence Tuition Service, na Gra-
Bretanha, tem-se o primeiro curso de Contabilidade ofertado a distancia e, durante os periodos
das guerras mundiais, a necessidade de rapida capacitacdo de recrutas impulsionou o método.
Entretanto, apenas em meados dos anos 1960 é que se observou o verdadeiro impulso, com a
institucionalizacdo de acles diversas, tanto no a&mbito da educagdo secundaria quanto
superior, iniciando 0 movimento a partir da Europa (NUNES, 2009).

No Brasil, segundo Alves (2009), ha registros de cursos profissionalizantes oferecidos
ainda no final do século XI1X, no Rio de Janeiro, e a oferta de cursos de graduacao, em varias
instituicdes de ensino, foi suportada pela chegada da internet, ganhando forca ha cerca de 20
anos. (FIORILLO; MACCARI; MARTINS, 2014; SOUSA; MACIEL, 2016).

No que tange a regulamentacdo, 0s autores citam que o marco inicial da normalizacéo
da EAD foi o extinto Decreto n° 2.494, de 10 de fevereiro de 1998, que regulamentava o art.
80 da Lei n®9.394, de 20 de dezembro de 1996. O Decreto n° 2.494 foi revogado pelo Decreto
n°5.622, de 19 de dezembro de 2005 que, por sua vez, foi revogado pelo Decreto n® 9.057, de
25 de maio de 2017. Destaca-se, nos trés atos normativos, o conceito de Educacdo a
Distancia.

Em seu Art. 1°, o Decreto 2.494/98 dispunha que:

Educagdo a distdncia é uma forma de ensino que possibilita a autoaprendizagem,
com a mediacgdo de recursos didaticos sistematicamente organizados, apresentados
em diferentes suportes de informagéo, utilizados isoladamente ou combinados, e
veiculados pelos diversos meios de comunicacéo.

Enquanto o Decreto n° 5.622/05, em seu Art. 1°, conceituava a EAD como

modalidade educacional na qual a mediacdo didatico-pedagdgica nos processos de
ensino e aprendizagem ocorre com a utilizagdo de meios e tecnologias de
informacdo e comunicacdo, com estudantes e professores desenvolvendo atividades
educativas em lugares ou tempos diversos.

Cabe salientar que esse conceito ndo exclui a pioneira forma de Educacdo a Distancia,
através de cartas, nem a metodologia com audio books, por exemplo.

Finalmente, o conceito de EAD trazido pelo Decreto n® 9.057/17 consiste na

modalidade educacional na qual a mediacdo didatico-pedagogica nos processos de
ensino e aprendizagem ocorra com a utilizacdo de meios e tecnologias de
informagdo e comunicagdo, com pessoal qualificado, com politicas de acesso, com
acompanhamento e avaliagdo compativeis, entre outros, e desenvolva atividades
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educativas por estudantes e profissionais da educacdo que estejam em lugares e
tempos diversos (grifo nosso).

A mudanga no conceito legal de EAD, no ano de 2017, evidencia preocupacdes
debatidas na literatura, nacional e internacional, no que tange a necessidade de qualificacdo,
acesso as tecnologias que auxiliardo na oferta da modalidade de ensino e, obviamente, meios
avaliativos e pedagdgicos adequados a proposta e formato, especialmente pela veloz expanséo
da modalidade e pelas mudancas observadas na sua configuracdo (CHAVES; ANDREOLI,
2013; FORMIGA, 2009).

Formiga (2009) resume a evolucdo da terminologia da EAD, destacando sua

reconfiguracdo conceitual e estrutural:

Quadro 1 - Evolugdo da terminologia da EAD

Terminologia mais usual Periodo aproximado de dominio
. A Desde a década de 1830, até as trés primeiras décadas
Ensino por correspondéncia ;
do século XX

Ensino a distancia; educagdo a distancia; educacéo

permanente ou continuada Décadas de 1930 e 1940

Teleducacdo (radio e televisdo em broadcasting) Inicio da segunda metade do seculo XX

< oA Final da década de 1960 (ICDE e Open University,
Educacdo aberta e a distancia . .

Reino Unido)

AprAendllzagem a distancia; aprendizagem aberta e a Décadas de 1970 e 1980
distancia
Aprendizagem por computador Década de 1980
E-learning; aprendizagem virtual Década de 1990
Aprendizagem flexivel Virada do século XX e primeira década do século XXI

Fonte: Formiga (2009)

A EAD est4, nos dias atuais, relacionada, prioritariamente, a internet e o aprendizado
online apresenta-se como a categoria mais ampla de ensino a distancia, sobrepondo-se as
categorias anteriores, COmo cursos por correspondéncia, televisao e videoconferéncia (LITTO,
2009; MEANS; TOYAMA; MURPHY; BAKI, 2013). Nessa perspectiva, “o aprendizado
online tem sido descrito como uma versdao de ‘quinta geracdo’ de educagdo a distancia
‘projetada para capitalizar os recursos da Internet e da Web’” (TAYLOR, 2001 apud
MEANS; TOYAMA; MURPHY; BAKI, 2013, p. 3, traducdo nossa).

Nesse sentido, defensores do aprendizado online apresentam razdes adicionais para
adotar essa forma de ensino, que incluem o grau de interatividade, rede social, colaboracao e
reflexdo; fatores que séo capazes de melhorar o aprendizado, em relacdo as condi¢es normais
de sala de aula (MEANS; TOYAMA; MURPHY; BAKI, 2013). Os aspectos colaborativo e
reflexivo dos ambientes online estdo presentes em grande parte das pesquisas sobre 0 ensino a
distancia (LOGAN; CONERLY, 2002).
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Means, Toyama, Murphy e Baki (2013) argumentam que a investigacdo sobre a
modalidade EAD deve ser sempre revisitada, sobretudo quando ha um crescimento acelerado
no aparato disponivel para a ministracdo de aulas online, como aplicativos para smartphones,
videos em streaming e jogos multiplayer. Essas ferramentas s6 foram difundidas nos ultimos
dez anos e tém participacdo no delineamento desse novo cenério da educagdo a distancia.

Considerando o exposto por Castanheira (2010), de que o processo de ensino ndo esta
limitado ao espaco da sala de aula, e, sim, em espagos sociais diversos, 0 avan¢o das
ferramentas de Tecnologia da Informacdo e a instituicdo do Marco Civil da Internet, por meio
da Lei 12.965/14, os ambientes virtuais passaram a se caracterizar como espagos sociais — de
uso publico e irrestrito —, aptos, portanto, ao processo de ensino-aprendizagem.

Com esse ambiente de ensino ampliado, “os métodos para verificar a retengdo € o uso
do novo conhecimento por parte do aluno, no ensino online, estdo mostrando mais variedade
que no ensino presencial”. A viabilidade de criagdo de bancos de perguntas, guias de estudos
e a facilitacdo para criacdo de provas individualizadas, por exemplo, eram impenséveis na
modalidade presencial e isso precisa ser explorado (LITTO, 2009, p. 17).

Além do aspecto tecnoldgico presente na EAD, pesquisas apontam que a modalidade
vem suprir caréncias no que tange ao acesso a educacdo, estando questdes de ordem
financeira e geografica entre as principais. O constante movimento migratério que se
observava, especialmente até o inicio dos anos 2000 foi, em grande parte, suprido pela EAD
(com ou sem polos de apoio), oferecendo educacdo a distancia em locais distantes das grandes
cidades, possibilitando formacdo e desenvolvimento profissional e cidaddo a um maior
nimero de brasileiros. (ALVES; ARAUJO; BORALI; FERREIRA; SOUZA, 2014).

H4, no entanto, fatores que demandam atencdo: entre eles, o0 modelo pedagdgico.
Atualmente, “um curso a distancia ja ndo é mais um curso por correspondéncia unidirecional,
em que se enviam livros e outros textos pelo correio e se espera que o aluno ja saiba estudar e
aprender” (NUNES, 2009, p. 2).

Na modalidade a distancia, o aluno precisa sentir a “presenca” da instituicdo e do
corpo docente, mesmo que ndo fisicamente, visto que “os participantes de programas a
distdncia que recebem apenas um pacote instrucional entendido como totalmente autodidatico
tendem a apresentar grandes dificuldades de dominar os contetdos e a desistir do programa”
(GATTI, 2002, p. 143).
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2.4.1.1 A EAD como politica de acesso ao ensino superior

Dispender esforcos para possibilitar formacdo de qualidade a um maior nimero de
cidaddos ¢ um dos desafios do ensino brasileiro e, de acordo com a Teoria do Capital
Humano, responde por parcela substancial do crescimento econdmico nacional.

Blaug (1975) traz que, até mesmo Alfred Marshall, economista responsavel por
postergar 0 nascimento da corrente da economia da educacdo, reconhecia, no final do século
XIX, a necessidade de intervencdo e recursos, de modo a proporcionar igualdade de acesso a

educacédo. Segundo o autor, nas palavras de Marshall:

A sabedoria de despender fundos publicos e privados em educacdo ndo deve ser
medida unicamente pelos seus frutos diretos. Sera proveitoso, como simples
investimento, dar oportunidades muito maiores as massas humanas do que estas
podem, em geral, aproveitar. Com efeito, por este meio, muitos que teriam morrido
na obscuridade poderdo receber o impulso inicial necessario para trazer a luz as suas
capacidades latentes... Tudo que se gastasse durante muitos anos em tornar
acessiveis as massas 0s meios de adquirir uma educacao superior seria sobejamente
compensado se engendrasse mais um Newton ou Darwin (BLAUG, 1975, p. 3).

No entanto, dados diversos indicam longo caminho a percorrer. Sobre isso, Ramos
(2015) pontua que o perfil institucional do sistema de ensino no Brasil reproduz a hierarquia
social e apresenta um viés contrario ao que se espera de um arranjo que induza a igualdade de

oportunidades. A dindmica desse processo seria, mais ou menos, a seguinte:

- As escolas de ensino fundamental e médio publicas seriam de qualidade duvidosa,
sendo gque os conhecimentos nela acumulados ndo facilitariam o acesso ao sistema
de ensino superior publico e gratuito. Esse aspecto qualitativo limitaria as chances
de ingresso nas universidades estatais. (...) Esse funil (representado pelo vestibular
ou agora pelo ENEM) desloca a demanda de ensino superior nas familias de baixos
rendimentos para o setor privado que, além de ser pago, apresenta um patamar de
qualidade inferior ao publico.

- Uma sequéncia contréria se observaria nas familias com capacidade de pagamento.
Os filhos concorreriam a estabelecimentos privados de qualidade no ensino
fundamental e médio, sendo formados com uma densidade analitica que lhes
permitiria transitar no vestibular/ENEM e ascender a uma universidade publica,
gratuita e de qualidade.

Esse tipo de diagnostico fundamentaria as politicas de discriminag&o positiva e cotas
sociais (RAMOS, 2015, p. 17).

Nesse sentido, o Sistema da Universidade Aberta do Brasil (UAB), instituido pelo
Decreto n° 5.800, de oito de junho de 2006, exerce importante papel na democratizacdo do
ensino, pois é “voltado para o desenvolvimento da modalidade de educacéo a distancia, com a
finalidade de expandir e interiorizar a oferta de cursos e programas de educagdo superior no
Pais” (BRASIL, 2006). Entre os objetivos do Sistema UAB esta o de “ampliar o acesso a

educacdo superior publica”, sendo o objetivo prioritario a formagdo de docentes, como
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preconiza o inciso | do art. 1° (BRASIL, 2006; SOUSA; MACIEL, 2016); o atingimento
desses objetivos minimiza os efeitos da problemaética levantada por Ramos (2015).

Através das parcerias formadas entre o Ministério da Educacdo (MEC), instituicGes e
unidades federadas, tem sido possivel proporcionar formacdo de qualidade, oferecida por
Instituicbes de Ensino Superior (IES) publicas, em locais distantes e de dificil acesso
(BRASIL, 2006). Os polos de apoio presencial da UAB funcionam em instalacdes de escolas
publicas municipais e estaduais, e possibilitam o convivio entre alunos e professores,
mediante encontros agendados, com frequéncia que varia entre cada instituicdo ofertante dos
Cursos.

H4&, contudo, preocupacdes na literatura a respeito do modelo de EAD presente no
Brasil. Tendo sido fruto de um sistema internacional de interesses econdmicos e focado na
formacdo de mao-de-obra para atender, unicamente, as demandas técnicas do mercado, o que
se instalou foi um sistema repleto de falhas e, por vezes, precario (SOUSA; MACIEL, 2016;
CORBUCCI; KUBOTA; MEIRA, 2016).

No contexto das criticas, surge a problematica da evasdo, visto que

ao mesmo tempo em que a educacdo a distancia representa uma estratégia para a
expansdo da educacdo superior publica, para ampliar o acesso de estudantes
trabalhadores a esse nivel educacional, também evidencia altas taxas de
evasdo/abandono, que merecem atencdo (SOUSA; MACIEL, 2016, p. 182).

Os autores argumentam que, tendo como exemplo o ano de 2011, apenas 39,94% dos
alunos ingressantes, da modalidade EAD, por meio do Sistema UAB, concluiram seus cursos,
quatro anos depois; mas alertam que, no quesito evasdao, ambas as modalidades merecem
atencdo, tomando como base o periodo analisado de 2005 até 2014.

Entretanto, os achados de Silva, Nasu, Leal e Miranda (2020) apontam para maior
probabilidade de evasdo para estudantes da EAD, analisando os dados de 2015 e 2016. A
pesquisa apontou que, além das altas taxas registradas, havia a probabilidade cerca de 2,5
vezes maior para os estudantes EAD evadirem.

Empenhar-se para compreender o fendmeno da evasdo (em todas as suas dimensdes,
seja do curso, da instituicdo ou do sistema) é necessario, tanto sob o ponto de vista econémico
quanto social. Iniciar um curso de graduagdo e nao concluir implica em desperdicio de
recursos e, mais precisamente na UAB, isso significa desperdicio de investimento publico
(SOUSA; MACIEL, 2016, p. 186).

Alguns fatores sdo apontados na literatura para a evasdo na modalidade a distancia,

como a conciliagdo entre trabalho e estudo, por maior parte do alunado; insatisfacdo com o
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corpo docente, materiais ou projeto pedagdgico; a obrigatoriedade dos encontros presenciais
(no caso da UAB); problemas financeiros (ALVES; ARAUJO; BORALI; FERREIRA;
SOUZA, 2014; SOUSA; MACIEL, 2016).

Além desses fatores, Gatti (2002, p. 143) atenta para a importancia de enxergar a EAD
em sua esséncia, que se diferencia do presencial em diversos aspectos. A autora argumenta
que

Educar-se a distancia requer condi¢es muito diferentes da escolarizacdo presencial.
Os alunos (...) ndo contam com a presencga cotidiana e continuada de professores,
nem com o contato constante com seus colegas. Embora possam lidar com os temas
de estudo disponibilizados em diferentes suportes, no tempo e no local mais
adequados para seus estudos, num ritmo mais pessoal, isso exige determinacdo,
perseveranca, novos habitos (...), novas atitudes em face da aprendizagem, novas
maneiras de lidar com suas dificuldades. Por outro lado, os educadores envolvidos
com o0s processos (...) ttm de redobrar seus cuidados com as linguagens, aprender a
trabalhar com multimidia e equipamentos especiais, maximizar o uso dos momentos
presenciais, desenvolver melhor sua interlocucdo via diferentes canais (...), criando
nova sensibilidade para perceber o desenvolvimento dos alunos com quem mantém
interatividade por diferentes meios e condicdes.

Por isso, é preciso pensar na EAD respeitando suas especificidades, e ndo tentando
oferecer um “presencial virtualizado”. A demanda da EAD vem de um publico especifico,
com necessidades e anseios que diferem (em alguns casos, substancialmente) do aluno
integralmente presencial. A observancia dessas peculiaridades é requerida de todos os atores
presentes no processo e, em maior grau, do poder publico, de quem ¢, constitucionalmente, a
responsabilidade priméria pela educacdo (BRASIL, 1988).

Mas o que parece ocorrer ¢ uma tentativa infrutifera de reproduzir as técnicas e
ferramentas tipicas do modelo presencial ou, no maximo, a utilizacdo de programas e ideias
internacionais, a partir de parcerias carregadas de interesse econdmico (NISKIER, 2009).
Com isso, a modalidade EAD tem sido vista como uma mera resolucdo de atividades e
consumo de videos pré-gravados, despertando a preocupacdo em como esse estudante tem

vivenciado seu processo de aprendizagem.

Trabalhar com a EAD requer profissionais e atores sensiveis e dispostos a inovagdo,
porque atuam em um setor de transitoriedade, no qual a Unica certeza é a permanente
mudanca, cujas influéncias chegam pelos diferentes idiomas dos paises que
produzem conhecimento exponencial para a area. O profissional de EAD muito se
assemelha ao conceito “schumpeteriano” de empresario inovador. Nao ha espago
para conservadores ou acomodados, exigem-se atividades ousadas e celeridade nas
decisdes, que obrigatoriamente envolvem riscos nas opg¢Bes com as quais se
defronta. Estar sempre de cabeca aberta as novidades e ser flexivel para mudar a
qualquer momento. Ndo é um territorio para dogmas ou verdades absolutas
(FORMIGA, 2009, p. 39).
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Nesse cenario, a formacdo de professores apresenta-se como um importante pilar do
sistema de educacéo a distancia. Ha vasta literatura critica acerca das deficiéncias e urgéncias
da formacdo de professores (PIMENTA, 1994; NOSSA, 1999; CUNHA, 2010; FRANCO;
PIMENTA, 2011; ALVAREZ; BAUTISTA, 2008; ARAUJO; LIMA; OLIVEIRA;
MIRANDA, 2015; BARROS; DIAS, 2016; CHUST, 2014; GOMES; LAFFIN, 2016;
MADEIRA, 2010, 2011; MORIN, 2011; SILVA, 2016).

Sob o ponto de vista do papel docente e formativo, ha uma diferenca substancial
presente na EAD, visto que o professor, nessa modalidade, ndo trabalha sozinho em suas
estratégias pedagogicas; pelo contrario, ha uma equipe multidisciplinar por tras de todo o
processo, seja planejando, intermediando ou gerenciando plataformas e a distribuicdo de
contetidos (ALVES; ARAUJO; BORALI; FERREIRA; SOUZA, 2014). Nessa realidade, a
constante reflexdo acerca das praticas sociais e pedagogicas envolvidas nesse contexto plural
“propicia uma articulagdo mais adequada das diferentes areas de conhecimento num processo
de interdisciplinaridade e de redes disciplinares” (GATTI, 2002, p. 144).

Esse cenario multidisciplinar atinge diretamente a avaliacdo da aprendizagem, na
educacdo a distancia, demandando (mais que o presencial), uma pluralidade de métodos
avaliativos, que sejam capazes de captar as diversas facetas envolvidas na modalidade.
Novamente, destaca-se que essas avaliacbes ndo podem se resumir a um emaranhado de
atividades e envio de respostas. A interatividade, anteriormente mencionada, adquire, no

processo avaliativo, um grau de importancia ainda maior:

Uma das principais qualidades de programas de educacdo a distancia: a
interatividade. Constante, continuada, atenciosa, cuidada. Ela deve ser propiciada
por diferentes meios no mesmo programa: momentos presenciais coletivos, Internet,
telefone, videoconferéncias, teles-salas, teleconferéncias, etc. Dialogo, trocas,
vivéncias, relatos: € o humano humanizando o tecnoldgico, pondo este a servigo do
humano, e ndo vice-versa. Processos educacionais sdo processos de socializacéo,
portanto a interatividade com participacdo igualitaria é qualidade indispensavel a
qualquer programa de educacdo a distancia (...). Esses programas também devem ser
uma resposta a questao: que civilizacdo queremos? (GATTI, 2002, p. 144-145).

A autora defende que para os programas EAD que envolvam o fornecimento de
certificacbes (como a graduacdo), € necessario que desenvolvam, desde a sua concepgdo, um
trabalho sério e interativo de esclarecimento sobre questdes pedagdgicas envolvidas, curriculo
adequado, conhecimentos e competéncias necessarios e todo o material e suporte para o
desenvolvimento do sistema. “O programa ndo pode ser um salto no escuro para 0S
participantes” (GATTI, 2002, p. 143).

Apesar dos reais desafios que ainda precisam ser vencidos, é impensavel, atualmente,

fechar os olhos para a consolidacdo da EAD. Os dados revelam crescimento constante e ndo
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ha, na literatura, evidéncias que apontem para o recuo da modalidade (ALVES; ARAUJO;
BORALI; FERREIRA; SOUZA, 2014).

Shachar e Neumann (2010, p. 327, traducdo nossa), argumentam que:

O paradigma da superioridade da modalidade presencial sobre sua alternativa de
ensino a distancia foi negado com sucesso. A abordagem do ensino a distancia esta
se tornando a “ciéncia normal” (Kuhn, 1962). No entanto, isso nao ¢ totalmente
compreendido pelas varias instituicdes de tomada de decisdo onde as posicOes de
guarda representam, em geral, o paradigma do passado. Portanto, 0 ensino a
distancia ainda ¢é tratado como uma anomalia (“enteado”), ¢ ndo como o padrido
emergente de qualidade no ensino superior. Esperamos que, com o surgimento de
uma nova geracdo de lideres no ensino superior, a orientacdo da formulacdo de
politicas e os modelos regulatérios mudem para refletir o novo paradigma.

Complementarmente, Alves, Aradjo, Borali, Ferreira e Souza (2014) destacam que,
para uma parte da comunidade académica, o formato presencial tem sido desmotivador, quase
com uma sensacdo de tempo perdido dentro da sala de aula. Experiéncias mostraram que, em
muitos casos, esse tempo é desperdicado, abordando questfes que poderiam ser objeto de
estudo em casa, 0 que possibilitaria usar o tempo em sala de forma mais produtiva. O cenério
pandémico que teve inicio em 2020, revelou isso de forma um pouco “dolorosa”; mas revelou
mais: trouxe a baila nossas deficiéncias em termos de ensino a distancia, ao passo que

também alimentou a esperanca por melhorias e novas formas de se fazer educacao.

2.4.2 Pandemia da Covid-19 e os impactos no ensino presencial e a distancia

No inicio do ano de 2020, o mundo foi surpreendido com uma pandemia, causada por
uma mutacdo da familia coronavirus, o0 SARS-CoV-2. A Covid-19, doenca transmitida pelo
que ficou conhecido como o Novo Coronavirus, desafiou os sistemas de saude pelo mundo.
Identificado na cidade de Wuhan, na China, com impactos apresentados, primeiramente, na
Europa, o Novo Coronavirus transformou a rotina, de uma forma sem precedentes para essa
geracdo (BRASIL, 2020).

Né&o foi diferente para o Brasil, onde os primeiros impactos foram percebidos entre o
final do més de fevereiro e inicio de margco. Na segunda metade do més de marco, deu-se
inicio, oficialmente, ao periodo de “quarentena”, que, seguindo os protocolos da Organizagédo
Mundial de Sadde (OMS) e Ministério da Saude (MS), visavam a minimizar as chances de
um colapso no sistema de salde, visto que a velocidade de contagio do virus preocupava até
renomados virologistas por todo o mundo (BRASIL, 2020).

Por ser um virus gque ataca o sistema respiratdrio, o contagio do Novo Coronavirus se

dava atraves de particulas expelidas pela fala, tosse, espirros e do toque em superficies
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contaminadas, com posterior contato com olhos, nariz e boca (BRASIL, 2020), aspecto que
afetou diretamente as atividades presenciais do sistema de ensino brasileiro, em todos 0s seus
niveis, dadas as caracteristicas do convivio educacional presencial. A partir de marco,
instituicbes, por todo o pais, suspenderam suas atividades presenciais, de forma preventiva,
até que informagfes mais detalhadas surgissem sobre o virus, que se revelava uma incognita
para toda a comunidade cientifica mundial.

No sistema federal de ensino, com a Portaria n° 343, de 17 de marco de 2020, o MEC
determinou a total suspensdo das atividades de ensino presenciais, autorizando a substituicdo
por aulas ministradas através das TICs, até que fossem analisadas as condi¢des de retomada,
respeitando as devidas reposicdes de carga horaria. A principio, essa suspensdo foi de 30
(trinta) dias, pela escassez de informacGes. Depois, com a Portaria n® 544, de 16 de junho de
2020, houve a prorrogacdo da suspensdo das atividades presenciais, até a data de 31 de
dezembro de 2020, autorizando as instituicGes a estabelecerem um plano de implantacdo de
atividades a distancia.

Esse plano ficou conhecido, em algumas universidades federais, como Semestre
Letivo Suplementar (SLS)®, que, visando a ndo prejudicar os alunos, era de adesdo voluntaria
e posterior aproveitamento, por requerimento do discente (UFBA, 2020a). Enquanto no
ensino superior estadual, a exemplo da Bahia, as instituicdes seguiram planos dos governos
estaduais, mas com as mesmas caracteristicas de suspenséo total presencial e posterior apoio
online (informag&o verbal)®.

Essa situacdo representou um impacto consideravel. O despreparo das instituicdes e
dos corpos docente e discente era visivel, dado o tom com o qual as discussGes eram
conduzidas. Realizar o restante do ano de 2020 em formato remoto, em meio a uma
pandemia, sem recursos estruturais, tecnoldgicos (houve casos de alunos que nem acesso a
internet tinham), financeiros (em especial, no sistema puablico), humanos e psicolégicos (o
impacto mental da situacdo pandémica era um fator agravante) tornou-se o maior desafio do
sistema de ensino brasileiro, corroborando os resultados de estudos que apontaram a
fragilidade do sistema de ensino a distancia nacional (BEHAR, 2020; MARTINS, V.;
ALMEIDA, 2020).

Como forma de minimizar o impacto negativo na rotina discente, o MEC, em
entrevista coletiva de 17 de agosto de 2020, langou o0 que seria uma solucdo para alunos sem

acesso: programacdo para o fornecimento de chips de celular com planos de internet, que

& A nomenclatura do semestre variou entre as IES
® Informago obtida através do Professor da rede estadual da Bahia, Davi Pires Santos.
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possibilitaria 0 acesso aos conteldos e aulas ao vivo, a 400 mil alunos em condi¢do de
vulnerabilidade social. Algumas instituicbes conseguiram oferecer equipamentos e auxilio
financeiro a uma parte do corpo discente que ndo dispunha de acesso, a partir de recursos do
Programa Nacional de Assisténcia Estudantil (PNAES) (UFBA, 2020b, 2020c; UFMA,
2020).

A pandemia da Covid-19 revelou ndo apenas a fragilidade do sistema EAD do pais,
mas a urgéncia em, finalmente, estabelecé-lo e aprimora-lo, comecando por uma
regulamentacéo consistente, até a constituicdo de um sistema como sua especificidade exige e
como é observado em paises nos quais a modalidade tem maior solidez, revelando resultados
positivos quanto a avaliacdo do desempenho discente (ZHAO; LEI; YAN; LAI; TAN, 2005;
MEANS; TOYAMA; MURPHY; BAKI; JONES, 2010, MEANS; TOYAMA; MURPHY;
BAKI, 2013).

Convém destacar que o ensino remoto durante a pandemia ndo é EAD, é ensino
emergencial; foi disruptivo, mas serviu para demonstrar a necessidade de fortalecimento do
sistema e de estabelecer sua estrutura. Durante as discussdes do XII Encontro Nacional de
Coordenadores e Professores do Curso de Ciéncias Contabeis (X1l ENCPCCC), exemplos
como os de professores ministrando aulas ao vivo em turmas com 200 alunos ou mais,
durante a pandemia, foram debatidos como n&o sendo o exemplo do que deve ser a EAD, pois
esse formato, nessa situacdo, foi implantado pela questdo emergencial. Se na EAD héa casos
assim, o sistema estéa ineficiente, segundo os painelistas.

Tratando-se dos links possiveis entre a pandemia e o0 objetivo desta pesquisa, tem-se a
participacdo do curso de Ciéncias Contabeis no ENADE, programada para 2021, e muitos
alunos que estdo enfrentando esse cenario serdo submetidos ao exame. O que é possivel
esperar da avaliacdo, frente ao periodo delicado pelo qual o sistema educacional passou em

2020, ainda permanece uma pergunta sem resposta.

2.5 AVALIACAO DE DESEMPENHO NA EDUCACAO SUPERIOR

E possivel encontrar uma série de defini¢Ges para o que seja desempenho académico,
mas um entendimento muito presente na literatura € que se trata do nivel de resposta que um
aluno é capaz de dar, a partir do que foi aprendido. E possivel inferir que é a sua capacidade
de aprendizagem, a partir do conceito trazido por Santos (2012, p.19), de que desempenho é
caracterizado como “o resultado da aprendizagem cognitiva produzida pelo processo de

instrucdo ou do conhecimento cognitivo que se pretendia ensinar no contexto escolar”.
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O desempenho envolve a dimensdo da acgdo e da avaliagédo, sendo expresso por notas e
conceitos (FERREIRA, 2015). Conforme fora abordado no topico 2.2, o desempenho
académico é o produto de insumos variados. “Esse resultado é apresentado de forma
individual e suas alteracdes estdo relacionadas com a qualidade e a quantidade dos insumos.
Esses insumos podem ser caracterizados por fatores inerentes a pessoa, ao contexto e a
escola” (SANTOS, 2012, p. 19).

A avaliacdo escolar compreende a avaliacdo académica, como parte das atividades
pedagdgicas, e a avaliacdo institucional. Ambas estdo altamente relacionadas, visto que entre
as composicOes da avaliacdo institucional estdo os resultados das avaliagdes de desempenho
académico, através de testes padronizados. Este desempenho é o produto, em parte, das
estratégias pedagogicas presentes na avaliacdo académica e fornecem insights interessantes
para professores e gestores.

No entanto, Brito (2008) argumenta que, diferentemente da postura dos professores, o
uso das avaliacbes pelos gestores de politicas puablicas € indevido, sem foco no
desenvolvimento do alunado ou da comunidade, mas motivados por interesses econémicos ou
politicos, sendo os resultados das avaliacBes usados para remanejamentos de recursos. A
consequéncia dessa realidade é que IES com piores resultados permanecerdo sem recursos
suficientes para melhorarem seus cenarios.

Sabe-se que um dos fatores principais no processo de avaliagdo educacional, seja ela
pedagdgica ou institucional, € o desempenho, mas, segundo Dazzani e Faria (2009), a
avaliacdo deve ser compreendida a partir do amplo contexto educacional, que se apresenta

como um jogo social complexo, composto de uma série de fatores influenciadores.

O desempenho académico dos alunos ndo pode ser tomado como um dado estatistico
isolado dos demais aspectos da escola e do contexto sdcio historico, mas como uma
referéncia importante do sentido da escola em cada sociedade e das préaticas
desempenhadas em seu interior (DAZZANI; FARIA, 2009, p 252).

Ressalta-se, novamente, a importancia de identificar e compreender tais fatores, para
gue cheguemos ao que constitui, de fato, avaliar. Para Luckesi (2005), o sistema de ensino,
ainda hoje, ndo avalia, mas examina; e um dos fatores que o autor justifica para essa
conclusdo é o fato de ser considerado unicamente o desempenho final, mas ignorado o
caminho percorrido pelo aluno e quais fatores o influenciaram a chegar aquele resultado final,
medido pela nota ou score. Essa critica converge com as pontuacfes ja expostas, quanto a

usabilidade da Proxy de desempenho nos testes para a funcéo de producao.
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Luckesi (2010) argumenta, portanto, que avaliacdo ndao tem o fim em si mesma; logo,
difere dos exames.

A avaliacdo da aprendizagem escolar adquire seu sentido na medida em que se
articula com um projeto pedag6gico e com seu consequente projeto de ensino. A
avaliacdo, tanto no geral quanto no caso especifico da aprendizagem, ndo possui
uma finalidade em si; ela subsidia um curso de a¢éo que visa construir um resultado
previamente definido.

No caso que nos interessa, a avaliagdo subsidia decisdes a respeito da aprendizagem
dos educandos, tendo em vista garantir a qualidade do resultado que estamos
construindo. Por isso, ndo pode ser estudada, definida e delineada sem um projeto
que a articule (LUCKESI, 2010, p. 71).

No contexto da avaliacdo institucional, Andrade (2012) destaca que o debate sobre a
qualidade na educacdo superior tem ocupado posicdo central na agenda de politicas
educativas, especialmente devido a expansdo no numero de IES, que resulta em diferenciados

modelos de ensino e formacdo. A autora defende que

Auvaliar, portanto, presume oferecer subsidios para a tomada de decisdo e melhoria
do processo educativo e, também, atender aos mecanismos de regulacdo do Estado
que, no caso brasileiro, em funcdo do processo de reestruturacdo estatal,
consequente das politicas neoliberais, tem dado nova dimenséo a educacéo superior,
visando atender as novas exigéncias da globalizacdo. (ANDRADE, 2012, p. 27).

Nessa dire¢do, no final do século XX, as discussdes sobre o papel do Estado na
avaliacdo atingiram o auge, no Brasil, com destaque para os periodos do governo de Itamar
Franco (1992-1995). Antes disso, conforme pontua Andrade (2011), durante a gestdo de
Fernando Collor de Melo, havia forte resisténcia da comunidade universitaria para o debate,
por considerarem os mecanismos de avaliagdo existentes deveras “punitivos” € sem um
propdsito coerente.

Era preciso mudar o sistema de avaliagdo, vencer a resisténcia e avangar. A
complexidade propria do sistema educacional superior do Brasil, no entanto, era um desafio
ainda maior (ANDRADE, 2011; FERREIRA, 2015).

Diferentes fases marcaram a avaliacdo educacional no pais: (i) até metade do século
XX, a ideia era fiscalizacdo e controle; (ii) a partir dos anos 1960 (muito gracas a reforma
universitaria), o objetivo era estabelecer um compromisso técnico-cientifico com o
desenvolvimento da sociedade brasileira, 0 que desencadeou a expansdao do movimento
docente; (iii) j& nos anos 1970, a preocupacao residia na qualidade das atividades académicas,
no &mbito do ensino e da pesquisa, sobretudo, nas universidades publicas (ANDRADE, 2011,
p. 38).

Entretanto, a cunhagem do termo “avaliacdo” veio na década de 1980 — mais

precisamente, em 1983, “com o Programa de Avaliacdo da Reforma Universitaria — PARU,
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que se constituiu como a primeira pesquisa sobre gestdo das universidades brasileiras”.
Trazendo preocupagdes inovadoras para o sistema de avaliacdo, como a preocupagdo com a
producdo e disseminacdo de conhecimentos, ficou clara a inten¢do de envolvimento da
sociedade no sistema que, no entanto, ndo durou mais que trés anos (ANDRADE, 2011, p.
39).

Outras tentativas de implementar uma politica de avaliacdo no Brasil vieram nos anos
seguintes, trazendo avangos pontuais. Em 1985, o aspecto econémico foi explicitamente
inserido no quesito da avaliacdo, quando, a partir de um relatério emitido pela constituida
Comissdo Nacional de Reformulacdo da Educacdo Superior, do MEC, recorreu-se a uma
politica de alocagdo de recursos publicos, os quais “deveriam ser destinados para centros de
exceléncia com padroes internacionais de produgao académica” (ANDRADE, 2011, p. 39).

Com a promulgagdo da Constituicdo de 1988, a educagdo viria a ser associada, “de
forma inexoréavel”, a qualidade, ao trazer, dentre os principios e normas fundamentais a
“garantia de padrao de qualidade”; assegurar a educagdo como “dever do Estado”; e prever
que “0 ensino é livre a iniciativa privada”, mas condicionado a “autorizagdo e avalia¢do de
qualidade pelo poder publico” (BRASIL, 1988; ANDRADE, 2011, p. 40).

Na metade da década de 1990, surge o Programa Nacional de Avaliacdo Institucional
das Universidades Brasileiras (PAIUB), centrado na graduagdao e buscando ‘“oferecer
subsidios para (...) o aperfeicoamento do desempenho académico e uma ferramenta para o
planejamento da gestdo universitaria, além (...) de um instrumento para a prestacao de contas
a sociedade, garantindo o carater transparente da avaliagdo” (ANDRADE, 2011, p. 40). O
PAIUB, por definicéo,

caracteriza-se por possuir dotacao financeira propria, livre adesdo das universidades
através da concorréncia de projetos e principios de avaliacdo coerentes, composicao
livre e participativa. Este programa procura considerar ‘os diversos aspectos
indissociaveis das multiplas atividades-fim e das atividades-meio necessérias a sua
realizacdo, isto €, cada uma das dimensdes - ensino, producao académica, extenséo e

gestdo em suas interagdes, interfaces e interdisciplinaridade’ (ANDRADE, 2011, p.
40).

Em 1996, surge a Lei de Diretrizes e Bases da Educacdo Nacional (LDB), sob o n°
9.394, de 20 de dezembro de 1996. A abordagem trazida pela LDB quanto a avaliacdo do
ensino superior consolidava os mecanismos de avaliagdo como um dos principios para uma
educacao superior de qualidade, cabendo a Unido garantir esse processo, tanto no ambito das
instituicbes puablicas quanto privadas, avaliando as condigdes de oferta e manutencdo de
cursos e exercendo o controle estatal sobre o setor (ANDRADE, 2011, p. 42).

Em seu texto, a LDB preconiza que:
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Art. 9° A Unido incumbir-se-a de:

V - coletar, analisar e disseminar informacdes sobre a educacao;

VI - assegurar processo nacional de avaliacdo do rendimento escolar no ensino
fundamental, médio e superior, em colaboracdo com os sistemas de ensino,
objetivando a definicdo de prioridades e a melhoria da qualidade do ensino;

[-]

VIII - assegurar processo nacional de avaliacdo das instituicdes de educacédo
superior, com a cooperagdo dos sistemas que tiverem responsabilidade sobre este
nivel de ensino;

IX - autorizar, reconhecer, credenciar, supervisionar e avaliar, respectivamente, 0s
cursos das instituicdes de educacdo superior e 0s estabelecimentos do seu sistema de
ensino (BRASIL, 2004).

Se durante cerca de duas décadas (entre os anos 1990 e 2010), o Brasil havia adotado
sistemas de avaliagdo unicamente por exigéncia dos 6rgdos de fomento mundiais —
notadamente, o Banco Mundial — e regulacbes (SOUSA; MACIEL, 2016), hoje se verifica o
despertamento de uma postura gerencial e estratégica, no contexto da avaliacdo educacional,
através de sistemas de avaliagdo mais complexos e abrangentes (TENORIO; ANDRADE,
2009).

A partir de 2004, com vistas a0 acompanhamento da qualidade do ensino superior, 0
Governo Federal estabeleceu o Sistema Nacional de Avaliacdo da Educacdo Superior
(SINAES), através da Lei n° 10.861, de 14 de abril de 2004, que, além de avaliar
caracteristicas fisicas e pedagdgicas das instituicGes, avalia o desempenho académico dos
estudantes e outras variaveis sociais e econdmicas, que contribuem no processo de formacao
de um sistema amplo, que possa auxiliar na manutencdo da qualidade e subsidie intervencdes
necessarias (BRASIL, 2004).

2.5.1 Exame Nacional de Desempenho dos Estudantes (ENADE)

O Exame Nacional de Desempenho dos Estudantes (ENADE) é um dos mecanismos
que compde o SINAES e que, desde 2004, forma a triade avaliativa capaz de apresentar o
modo de funcionamento e a qualidade dos cursos e institui¢des de educacédo superior do Brasil
(CAETANO; CARDOSO; MIRANDA; FREITAS, 2015).

O ENADE é componente obrigatorio para a obtencdo do grau pretendido. Cada area
do conhecimento é submetida ao exame trienalmente a uma amostra de estudantes
selecionados, que sdo submetidos a avaliagdo, dividida entre as areas de formacdo geral e

especificas. Um dos objetivos do exame € aferir o desempenho dos estudantes, além de
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coletar informacgdes sobre as instituicdes, estratégias pedagdgicas e percepgdo de alunos e
coordenadores de cursos, através dos questionarios proprios (INEP, 2018).

A aplicacdo do exame segue a distribuicdo estabelecida pelo MEC: Ano | (salde,
ciéncias agrarias e areas afins); Ano Il (ciéncias exatas, licenciaturas e areas afins); Ano Ill
(ciéncias sociais aplicadas, ciéncias humanas e areas afins) (INEP, 2018), estando o curso de
Ciéncias Contabeis sujeito a avaliacdo no ano Ill, que correspondeu aos anos de 2006, 2009,
2012, 2015 e 2018. Até a edicdo de 2009, ingressantes no curso ainda realizavam a prova e
eram submetidos em duas ocasifes. Na edicdo de 2012, apdés mudanca no exame, apenas
concluintes foram submetidos, sendo a nota “ingressante” preenchida com o desempenho do
estudante no Exame Nacional do Ensino Médio (ENEM).

No entanto, ha criticas na literatura sobre o atingimento do objetivo do ENADE e sua
confiabilidade enquanto instrumento avaliativo, além de divergéncia de entendimento quanto
aos termos “habilidades” e “competéncias”, utilizados pelo exame (ANDRADE, 2011). A
proposta de submeter ingressantes e concluintes, por exemplo, era criticada por
pesquisadores, por prejudicar os resultados consolidados das IES (BRITO, 2008). Com a
exclusdo dos ingressantes, comparacGes entre as edi¢bes ficaram prejudicadas, devido a
diferenca entre as métricas dos bancos de dados.

Adicionalmente, criticas que ja eram feitas ao seu antecessor, ENC, que tratam, entre
outras, sobre a confiabilidade das medidas de testes desse tipo (SOARES, 2001b) ou seu uso
inadequado, servindo aos propdsitos de ranqueamento, igualmente se estendem ao ENADE.

Sobre a problematica do ranqueamento, Caetano, Cardoso, Miranda e Freitas (2015, p.
153-154) criticam que

“(...) muitas institui¢des utilizam os resultados dessas avalia¢des apenas a titulo de
comparagdes e ranqueamentos. (...) A avaliagdo do progresso académico dos
estudantes é muito importante, devendo constituir parte das politicas publicas na
compreensdo dos processos envolvidos na educacdo e ndo somente para
estabelecimento de rankings.

As constantes mudangas na metodologia do ENADE exigem que seus dados sejam
analisados com cuidado, pois quaisquer inferéncias feitas a partir dos seus resultados sdo
delicadas e podem levar a conclusdes equivocadas. Atualmente, 0 exame é composto por dois
contetidos avaliativos: parte de formacdo geral e especifica. Ambas foram objeto de ajustes ao
longo das edices; a definicdo da parte de formagéo geral, por exemplo, era objeto de critica e
passou por reelaboracdo, fazendo constar o que se espera do estudante nesse quesito: analise

critica, interpretacdo, analises situacionais, argumentacao etc. (ANDRADE, 2011).
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Apesar de reconhecer o ENADE como um instrumento controverso para anélises de
desempenho académico, pelas razdes citadas e pela impossibilidade de comparabilidade entre
0s resultados, inclusive do mesmo curso (0s questionarios, que compdem os resultados sao
alterados a cada edi¢do), no ensino superior, pela falta de instrumentos mais precisos, aliada a
caréncia de bancos de dados, 0 exame tem se mostrado uma opc¢éo, desde que seu uso seja

criterioso e as interpretacdes sejam cuidadosas, com consciéncia das suas limitacdes.

2.6 DESEMPENHO ACADEMICO NAS MODALIDADES DE ENSINO E
LITERATURA EMPIRICA

Estudos que buscam comparar o desempenho de alunos nas modalidades presencial e a
distdncia ndo sdo recentes e chegam a quase um século de investigacdo, sendo o primeiro
objeto de estudo 0s cursos por correspondéncia, a partir do trabalho seminal de Crump (1928),
em sua tese de doutorado intitulada Correspondence and Class Extension Work in Oklahoma,
pela Columbia University (RUSSEL, 1999; NGUYEN, 2015).

As ferramentas de meta-analise tém sido largamente utilizadas para levantamento das
producdes da academia em determinada tematica, contando com compilagfes consistentes,
nos aspectos temporais e em quantidade de estudos. Os resultados na literatura internacional
sdo, ainda, inconclusivos: (i) 70% de diferencas nulas entre as duas modalidades, como é
possivel observar no pioneiro trabalho de Thomas Russel (1999), que trouxe 350 estudos,
desde 1928 até 1997; (ii) 70% em que alunos de cursos a distancia superaram 0s da
modalidade tradicional, conforme Shachar e Neumann (2010), que analisaram estudos
(apenas experimentos e quase-experimentos) de um periodo de vinte anos (1999-2009), com
20.800 alunos.

Means, Toyama, Murphy, Baki e Jones (2010), cujo estudo superou a consisténcia
metodologica do seminal de Russell (NGUYEN, 2015, p. 312), encontraram destaque para o
método combinado de ensino ou blend™. Assim como Figlio, Rush e Yin (2010), o estudo foi
financiado pelo governo dos EUA. Os pesquisadores de Stanford estabeleceram critérios
rigorosos para selecionar 45 estudos empiricos robustos e chegaram ao resultado de que
alunos do formato online tiveram desempenhos modestamente superiores ao tradicional e essa
diferenca era ainda maior quando a modalidade era blend. (MEANS; TOYAMA; MURPHY;
BAKI; JONES, 2010).

1% Uma combinacéo das modalidades de ensino, utilizando os pontos fortes de ambas.
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E conveniente destacar que a maioria dos estudos internacionais comparativos entre
essas duas modalidades de ensino, na literatura empirica, tém convergido para o resultado no
qual se sugere que o método blend é o mais eficaz, pela sua caracteristica hibrida e dosagem
adequada de recursos humanos e tecnoldgicos (ZHAO; LEI; YAN; LAI; TAN, 2005;
MEANS; TOYAMA; MURPHY; BAKI, 2013).

Alguns estudos empiricos encontram resultados nulos quando comparadas as
diferencas entre os efeitos da aprendizagem online e presencial; contudo, os critérios da
selecdo metodologica de muitos deles sdo considerados frageis, sem grupos de controle ou
atribuicdo aleatéria, além de varidveis ndo adequadamente explicadas, como é o caso de
grande parte dos 350 estudos analisados por Thomas Russell (NGUYEN, 2015, p. 312).

Trabalhos com limitacbes metodologicas, ndo raramente, fornecem resultados
inconclusos e viesados, segundo Mathieson (2010, p. 3), que identificou 411 estudos que
comparavam as modalidades, selecionando apenas 13, aprovados pelo seu critério de
validagdo. Os resultados dos estudos foram 4 com desempenho favoravel ao EAD, 1 para o
presencial e 8 sem diferenca. No final, nenhum dos trabalhos foi considerado valido,
empiricamente, por conterem fragilidades como viés na amostra, além da ndo consideracdo do
contexto socioeconémico dos alunos, pois apenas o desempenho foi comparado.

Identificando também fragilidades, estudos como o de Zhao, Lei, Yan, Lai e Tan
(2005) analisaram a literatura prévia e, cortando trabalhos com metodologia fraca, chegaram a
resultados que indicam viés em alguns estudos que favoreceram a educacdo a distancia
guando o pesquisador era instrutor do curso, sugerindo o Efeito Hawthorne, quando o sujeito
se comporta de maneira diferente ao saber que estd sendo observado (FALK; HECKMAN,
2009, p. 7).

No Brasil, uma pesquisa conduzida pelo Departamento de Estatisticas e Avaliacdo da
Educacéo Superior (Deaes) do Inep, em 2007, revelou dados do perfil EAD nas licenciaturas:
os alunos tendem a ser, em média, mais velhos, com menor renda e menos brancos que os
estudantes das licenciaturas presenciais; sdo, na maioria, casados, tém filhos, possuem pais
com baixa escolaridade, trabalham e sustentam a familia, além de terem menor acesso a
internet, utilizarem menos o computador e possuirem menor conhecimento de linguas
estrangeiras — espanhol e inglés (ALVES; ARAUJO; BORALI; FERREIRA; SOUZA, 2014).
Entretanto, em comparacgdo estatistica, 0 desempenho desses estudantes em sete das treze
areas da licenciatura em que a comparacao foi possivel nas provas do ENADE em 2005 e
2006, foi superior ao dos alunos dos cursos presenciais (MORAN, 2009).
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Além os estudos de meta-analise sobre comparativo de desempenho, foram levantados
trabalhos empiricos relacionados ao estudo do desempenho académico e sintetizados os seus
resultados no Quadro 2. Nem todos se dedicaram ao estudo dos efeitos da modalidade, mas

seus resultados sdo importantes para a selecdo e andlise das variaveis de controle.



penho académico e seus determinantes.

Quadro 2 - Estudos nacionais e internacionais sobre modalidades de ensino, desem

Estudo Dados (ISR Objetivo VEIEEL Variaveis explicativas Técnica Resultados
estudo dependente
Resultados de
Soares, Alves | 248 escolas na 12 - . Sexo, preparo, turno, Efeito significante de
D : I Identificar efeito escola no Notas do L - o
e Oliveira etapa vestibular | Institucional vestibular vestibular habilidade, posicéo, MHL todas as variaveis com a
(2001) 1998, 1999 e posicdo média nota do vestibular
2000
Soares, x - Desempenho prévio, Sexo, S
Ribeiro e ENC (P,rovao) Institucional Identificar valor agregado Nota no ENC indice socioeconémico, MHL Efeito S|gn|f|qa}ntg de
1996 ate 1999 dos cursos . todas as varidveis
Castro (2001) Efeito dos pares
Diferenga néo significante
entre as modalidades,
Alunos da - - Experimento considerando a nota da
- L Identificar se ha diferencga de cemin
Figlio, Rush e disciplina Nota da com disciplina, mas
. Lo Turma desempenho entre as P e x . .
Yin (2010) Principios de . disciplina comparacdo de | desempenho online maior
. - modalidades o s
Microeconomia médias em estudantes hispanicos,
do sexo masculino e com
baixo desempenho.
Idade, sexo, etnia, Efeito significante das
dedicacao, estado civil, variaveis: idade, sexo,
filhos, irmaos, renda, etnia, dedicacéo, estado
escolaridade do pai, civil, irmdos, renda,
escolaridade da mée, escolaridade do pai, ensino
Identificar o efeito de ensino médio em escola médio em escola publica,
caracteristicas individuais e publica, atividades de atividades de extenséo,
ENC 2002 e institucionais sobre o Nota bruta extensdo, iniciacdo iniciacdo cientifica
Santos (2012) | 2003, ENADE | Nacional ore _extensao, Iniclag: MHL niclacdo clentitica,
desempenho académico aluno cientifica, realizagéo de realizacdo de atividades de
2006 S g ; .
dos estudantes dos cursos de atividades de pesquisa, pesquisa, material, aula
material, aula expositiva, expositiva, professores

Ciéncias Contabeis

conteddo de sistemas
informacdo contabil,
conteudo de planejamento
tributario, professores com

com titulo de mestre e
doutor, jornada integral,
dominio do conteldo,
propor¢do de pais com

titulo de mestre e doutor,

educacao superior,

29



jornada integral, dominio
do contetdo, proporgdo de
pais com educacdo
superior, proporcao de
mées com educacao
superior, idade média,
organizacdo académica,
categoria administrativa.

propor¢do de médes com
educagdo superior,

organizacdo académica,

categoria administrativa.

Ferreira
(2015)

ENADE 2012

Nacional

Identificar o efeito de
caracteristicas individuais e
institucionais sobre o
desempenho académico
dos estudantes dos cursos de
Ciéncias Contabeis

Nota bruta
aluno

Sexo, idade, renda, estado
civil, etnia, escola do
ensino medio, tipo de

ensino médio, forma de
ingresso, turno,
escolaridade do pai,
escolaridade da mae,
estagio, bolsa de estudo,
atividade remunerada,
horas de estudo, livros
lidos, frequéncia a
biblioteca, iniciacdo
cientifica, monitoria,
atividades de extenséo,
categoria administrativa,
organizagdo académica,
namero de concluintes,
nota ingressante,
escolaridade pais
ingressantes, percentual
infraestrutura, percentual
organizacao didatico-
pedagdgica, percentual
doutores, percentual
mestres, percentual regime
de trabalho.

MHL

Efeito significante das
variaveis: sexo, renda,
estado civil, etnia, escola
do ensino médio, tipo de
ensino médio, forma de
ingresso, escolaridade da
mée, bolsa de estudo,
horas de estudo, livros
lidos, iniciagdo cientifica,
monitoria, atividades de
extensdo, categoria
administrativa, nimero de
concluintes, nota
ingressante, percentual
infraestrutura, percentual
organizacdo didatico-
pedagdgica, percentual
mestres.

Ching e Hsu
(2015)

36 estudantes de
programa de
mestrado no
Reino Unido

Nacional

Identificar se o género

influencia na preferéncia para

a realizacdo das discussdes
na modalidade online

Survey com
abordagem
comparativa
constante e teste

qui-quadrado

Mulheres preferem
discussdes em audio e
video a textos; homens

preferem textos. Método

de discusséao por videos foi

€9



relacionado com melhor
desenvolvimento do
estudo colaborativo, maior
dinamismo nas discussoes,
pela facilidade na
elaboracdo das ideias e
aprimoramento do contato
entre 0s colegas.

Teste t para

Hipétese nula de ndo haver

Notada | amostras diferenca estatistica
Alunos de uma Identificar se ha diferenca avaliagéo independentes significante ndo foi
. disciplina de significante entre médias das P rejeitada
Silva (2013) , x Turma -
po6s-graduacao avaliagdes entre as Anos trabalhados, horas Hinotese nula de nio haver
FGV modalidades Nota da no computador e Regresséo potese hu'a A
avaliacdo proficiéncia com o simples relacdo significante no foi
rejeitada
computador.
Percepcao das lacunas
entre as modalidades é
- . significante no nivel
Chen, Jonese | Dados de trés Identlflcar s€ qnlyel do curso Efetividade do . . Survey com avancado e indiferente no
L. exerce influéncia sobre a Modalidade, idade, 7 P .
Moreland anos de quatro | Institucional : . curso, grau -~ s analise nivel iniciante; alunos em
expectativa de efetividade da especialista contabil " .
(2013) turmas modalidade de ensino esperado quantitativa turmas mais avangadas
valorizavam mais o
contato presencial do que
0s iniciantes.
DOCENTE: regime de
trabalho, titulacéo,
publicaces, metodo de
ensino. INSTITUICAO:
Miranda ambiente de estudo, forma
Lemos, . Levantar determinantes do de ingresso, qua_ntl_dac_ie
- 39 artigos . A - professores por disciplina,
Pimenta e . Internacional desempenho académico | @ - | -meeee- Meta-analise . )

. selecionados - monitoria. DISCENTE:
Ferreira presentes na literatura . o
(2013) status socioecondmico,

filhos, absenteismo,

desempenho anterior,
conhecimento prévio, area
de especializacdo do

discente, horas de sono,

79



motivacdo, aptiddo para a
area, nivel de ansiedade,
tipo de aprendizagem.

Batista, Cruz,
Andrade e
Bruni (2014)

ENADESs 2009 e
2012

Regional

Avaliar o nivel de
desempenho discente dos
Cursos de Ciéncias
Contabeis no Nordeste
brasileiro, dos cursos na
modalidade a distancia e
presencial

Nota bruta
aluno

Teste t para
amostras
independentes

Médias EAD mantém-se

maiores que o presencial,

no geral. Queda nas duas

modalidades, entre 2009 e

2012. Médias EAD
constantemente superiores
as médias presenciais do
ensino privado.

Caetano,

Cardoso,

Miranda e
Freitas (2015)

ENADE 2009

Nacional

Verificar se existe diferenga
significativa entre as notas
dos alunos dos cursos de
Ciéncias Contabeis das
modalidades de ensino a
distancia e presencial,
resultantes do ENADE 2009.

Nota bruta
aluno

Modalidade, organizacdo
académica, categoria
administrativa, género,
condicéo (ingressante,
concluinte).

Regresséo
simples e
maltipla com
MQO.

Efeito significante das
variaveis: modalidade,
organizacdo académica,
categoria administrativa,
género e condigdo.

Rodrigues,
Resende,
Miranda e
Pereira (2016)

ENADE 2012

Nacional

Identificar o efeito de
caracteristicas individuais e
institucionais sobre o
desempenho académico
dos estudantes dos cursos de
Ciéncias Contabeis EAD

Nota bruta
aluno

Sexo, estado civil, etnia,
renda, bolsa de estudo,

escola do ensino médio,
tipo de ensino médio,

horas de estudo, condi¢bes
do polo de apoio,
monitoria, percentual
organizacdo didatico-
pedagdgica.

MHL

Efeito significante das
variaveis: género, estado
civil, etnia, renda, bolsa de
estudo ou financiamento,
ensino médio, tipo de
ensino medio, horas de
estudo, condicbes do polo
de apoio, monitoria,

Klug,
Machado,
Menezes e

Lemos (2018)

ENADE 2015,
CPC 2015

Nacional

Analisar a influéncia da
modalidade de ensino,
presencial ou a distancia, na
nota do ENADE e CPC, dos
cursos de Ciéncias Contabeis
no Brasil

Nota bruta
aluno / Nota
CPC curso

Modalidade, organizacdo
académica, categoria
administrativa

Regresséo
simples e
maltipla com
MQO.

Efeito significante das
varidveis: modalidade,
organizacdo académica,
categoria administrativa.

Fonte: elaborado pela autora, a partir da literatura empirica levantada (2021).
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Este estudo cobre lacunas de pesquisas anteriores, por acrescentar a literatura
brasileira a investigacdo da relagdo entre a modalidade de ensino e o desempenho académico,
sob a abordagem da Economia da Educacdo, tendo como teorias subjacentes a Teoria do
Capital Humano e Teoria da Funcdo de Producdo Educacional, utilizando o Método
Hierarquico Linear para os testes de hipoteses. Além de propor uma analise comparada entre
as trés ultimas edi¢bes do ENADE, servindo de subsidio para gestores educacionais, demais

pesquisadores e governo.

2.6.1 Hipoteses de pesquisa

A partir dos resultados sobre a evolugdo do ensino a distancia e consideracdes quanto
a estrutura do sistema brasileiro, levantados na literatura prévia, sdo formuladas as seguintes

hipGteses para este estudo:

H1: A modalidade do curso influencia o desempenho médio dos estudantes de
Ciéncias Contébeis no ENADE, nos anos de 2012, 2015 e 2018.

H2: O desempenho médio dos estudantes de cursos presenciais de Ciéncias
Contébeis no ENADE foi superior ao desempenho medio dos estudantes da modalidade
a distancia, ao longo das edictes do ENADE, realizadas em 2012, 2015 e 2018.

Considerando as possibilidades metodoldgicas que a adocdo do Método Hierarquico
Linear proporciona e baseando-se nas discussdes em Favero e Belfiore (2017), formula-se,
adicionalmente, a hipGtese:

H3: A relacdo entre a modalidade de ensino e o desempenho académico dos
estudantes de Ciéncias Contabeis, foi diferente entre as IES, ao longo das edic¢des do
ENADE, realizadas em 2012, 2015 e 2018.
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3 METODOLOGIA

Este capitulo é dedicado ao detalhamento da caracteristica do estudo, dos
procedimentos metodologicos, como a origem e selecdo dos dados, tratamento dos dados,
modelos estatisticos desenvolvidos, critérios de escolha do modelo e dos métodos de testes

estatisticos das variaveis.

3.1 CARACTERIZACAO DA PESQUISA

O estudo caracteriza-se como descritivo (LAKATOS; MARCONI, 2010; SEVERINO,
2007), por ter registrado, analisado e interpretado os dados do INEP, referentes as edi¢bes do
ENADE 2012, 2015 e 2018, Conceito Preliminar de Cursos (CPC), dos mesmos anos, bem
como os dados do Censo da Educacdo Superior (CES), entre os anos de 1995 e 2019. A
abordagem é de natureza quanti-qualitativa, pois além do uso das ferramentas estatisticas, o
fendmeno da expansdo da EAD foi investigado, considerando evolucao, contexto e sociedade.
O desenho de pesquisa adotado foi o de arquivo (DE VAUS, 2001).

Quanto aos procedimentos técnicos, o estudo fez uso das técnicas de pesquisa
bibliogréafica, analise documental e andlise estatistica (DE VAUS, 2001). Os softwares
utilizados como ferramenta para limpeza e analise dos bancos de dados e para os testes
estatisticos foram o Excel®, R, SPSS® e STATA®.

3.2 POPULACAO E AMOSTRA

A populacdo desse estudo é composta pelos alunos dos cursos de Ciéncias Contabeis
ofertados no Brasil e respectivas IES. A amostra é formada pelos alunos que estiveram
presentes e com provas validas no ENADE, nos anos de 2012, 2015 e 2018 e suas respectivas
IES de vinculo.

A partir de critérios de validacdo, estudantes que estiveram nas edi¢des do exame, mas
ndo responderam a prova adequadamente, foram excluidos do estudo. Estes casos sao
identificados a partir da interpretacdo do Dicionario de Variaveis, disponibilizado juntamente
com os microdados de cada edi¢cdo. O INEP identifica tais estudantes a partir da variavel
“situag@o na prova”.

Com o auxilio do software SPSS®, foi realizada a “limpeza” dos dados, excluindo

alunos que, possivelmente, realizaram o “boicote” a prova ou entregaram a prova em branco
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por motivo diverso; ou, ainda, que tiveram seus resultados invalidados pelo 6rgdo aplicador.
Essa identificacdo foi possivel seguindo os codigos especificos para cada situacao,
disponiveis no dicionario dos dados.

De modo diferente foram tratados aqueles que realizaram a prova (classificacdo de
“prova valida”) e obtiveram nota O (zero), considerando a possibilidade remota, mas ndo nula,
de um estudante errar todas as questdes da prova. Tal ocorréncia interessa aos objetivos dessa
pesquisa, pois pode fornecer sinalizacfes e andalises adicionais. Em todas as edicdes, o INEP
evidencia as provas respondidas e com nota zero atribuida.

Outros critérios de “limpeza” de dados foram adotados, para que fosse alcangado o
objetivo da pesquisa. Estudantes que ndo informaram renda ou informaram “nenhuma renda”
foram excluidos. Caso ndo fossem excluidos, estes casos poderiam ser interpretados como
“renda zero”, o que, segundo a literatura econdmica, € impossivel, visto que, mesmo que o
individuo/familia ndo tenha renda prdpria, recebe auxilio de alguma fonte, para subsisténcia
(SCHULTZ, 1973a, 1973b; BLAUG, 1975, RAMOS, 2015).

Do mesmo modo, alunos que nao informaram sexo foram desconsiderados. A partir de
2018, o INEP incluiu a opcao de que o examinado nao declare nenhum dos sexos (F ou M), o
que sugere uma tendéncia do 6rgdo em acompanhar a evolucao social, especialmente no que
tange ao reconhecimento do individuo enquanto ser ndo binario. Mas essa questdo ndo entra
no escopo desse estudo, sendo prudente a exclusdo dos casos.

Cabe destacar que as exclusdes de renda e sexo ndo informados corresponderam a 2%
das observacdes do ano de 2012, 0,3% no ano de 2015 e 0,4% no ano de 2018, ndo
comprometendo a consisténcia da amostra do estudo.

Finalmente, houve o tratamento dos missing values. No contexto do MHL, os
softwares, ao estimarem os modelos, reconhecem e tratam 0s missings e evidenciam o numero
de observagOes consideradas em cada estimacdo, sinalizando que houve o tratamento.
Entretanto, para a realizacdo dos testes de comparagcdo entre os modelos, de modo a
identificar o modelo com melhor ajuste, a existéncia de missings no banco de dados € um
problema; motivo pelo qual houve tratamento antes mesmo das primeiras estimacoes.

Com isso, a amostra inicial desse estudo é composta por 57.248 alunos e 747 IES, no
ano de 2012, 65.483 alunos e 821 IES, no ano de 2015 e 62.475 alunos e 855 IES, no ano de
2018; e a amostra final & composta por 45.252 alunos e 710 IES, em 2012, 54.813 alunos e
817 IES, em 2015 e 52.560 e 836 IES, em 2018, representando 79,05%, 83,71% e 84,13% da

amostra inicial.
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3.3 COLETA E ANALISE DE DADOS

Foram considerados dados secundarios, disponiveis nas bases de dados oficiais do
MEC/INEP. As bases de dados utilizadas foram: microdados das edi¢des 2012, 2015 e 2018
do ENADE, microdados do CPC, dos mesmos anos, e microdados do CES, de 1997 a 2019.

Além do tratamento inicial nas bases de dados, foi realizada a reconfiguracdo de
algumas variaveis dos microdados do ENADE e do CPC. A manipulacdo dos dados do
ENADE foi necessaria, devido ao fato de haver variaveis que contavam com padrdes de
resposta ndo numeéricos, por exemplo, ou muitas opc¢des de resposta.

Fazer uso dos dados como foram disponibilizados pelo INEP acarretaria em grave
problema de ordem estatistica, inviabilizando a estimacdo dos parametros do modelo,
inferéncia dos resultados e, consequentemente, inviabilizando a pesquisa. Ademais, o INEP
ndo conta com uma constancia metodoldgica na montagem das bases de dados, nem nos
questionarios utilizados, o que reforca a necessidade de manipulacéo.

Para os dados do CPC, a manipulacdo foi apenas para obter os valores médios das
notas padronizadas por institui¢do, visto que essas sdo varidveis cuja distribuicdo na base de
dados se da por curso. Apesar de poucos, ha casos de instituicdes com mais de um curso de
Ciéncias Contébeis e o calculo da nota média foi essencial para os procedimentos estatisticos.
O Apéndice | evidencia as manipulagdes realizadas em ambas as bases de dados.

Os downloads dos microdados do ENADE referentes aos anos de 2012 e 2015 foram
realizados em novembro de 2018, enquanto os dados referentes ao ano de 2018 foram obtidos
apenas em janeiro de 2020, devido ao tempo necessario para compilacdo, pelo INEP.

Quanto aos microdados do CPC, as edi¢fes de 2012 e 2015 foram obtidas em
dezembro de 2018 e a edicdo de 2018, em novembro de 2020. Os dados do CES, que sdo
anuais e aqui foram utilizados para andlises descritivas, foram obtidos entre o periodo de
dezembro de abril de 2018 e mar¢o de 2021. Todos os arquivos foram obtidos a partir do sitio
oficial do INEP.

A utilizacdo de dados secundarios, conforme explicado acima, consiste em uma
limitacdo ao desenho desta pesquisa, visto que tais dados ndo sdo de producgdo prépria e
espera-se que as instituicdes fornecam dados legitimos e confiaveis. A constante mudanca na
metodologia de aferi¢do das variaveis do ENADE afetou a etapa de execugéo do estudo, tanto
pela ocorréncia de remocdo de alguns dados do sitio oficial, quanto pela reconfiguracdo

necessaria.
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Apb6s o mapeamento dos dados brutos, houve a filtragem, mantendo apenas as
variaveis necessarias ao estudo, atendendo ao modelo proposto, para proceder com os testes

estatisticos. Como ferramenta para tais procedimentos, foi utilizado o software SPSS®.

3.4 DESCRICAO DAS VARIAVEIS

As variaveis consideradas para o0 modelo foram selecionadas conforme Quadro 3, no
qual estdo indicados os trabalhos que fundamentam cada selecdo. Conforme ja pontuado no
capitulo 2, no estudo da FPE ndo hd um rol taxativo de varidveis que influenciam o
desempenho discente, visto que, certamente, outras variaveis de influéncia nem mesmo
puderam ser, ainda, identificadas e mensuradas (ver, por exemplo, HANUSHEK, 1968;
FERRAO; FERNANDES, 2003; SOARES; MENDONCA, 2003; ANDRADE, 2008;
ANDRADE; SOARES, 2008; MIRANDA, 2011; SANTOS, 2012; MOREIRA, 2013;
FERREIRA 2015; ALVES; CANDIDO, 2017).

A escolha pelo uso das varidveis deu-se por amparo na literatura, bem como
caracteristica que atendesse ao desenho da pesquisa. Logo, a selecdo é composta por variaveis
que, cumulativamente ou ndo: 1) contribuem para a consecu¢do do objetivo de pesquisa; 2)
foram testadas em trabalhos empiricos considerados relevantes; 3) estdo disponiveis para
extracdo nas bases de dados das quais este estudo fez uso.

Reforca-se que as variaveis relacionadas ao corpo docente (titulacdo e regime de
trabalho) encontram-se incluidas no contexto da IES e, por tratarem-se de notas padronizadas
atribuidas as IES, nesses quesitos, 0 uso agregado é possivel, pela propria caracteristica da
métrica (vide Quadro 12), ndo comprometendo os resultados.

No contexto da FPE e do MHL, conforme evidenciado por Santos (2012), é possivel
estabelecer constructos para a apresentacdo das variaveis, de modo a fornecer a visualizacéo
necessaria para a correta interpretacdo dos resultados. Estes constructos estdo divididos em:

F - caracteristicas pessoais (nivel 1);

P - efeito dos pares (niveis 1 e 2);

F - fatores familiares e socioeconémicos (niveis 1 e 2);

| - peculiaridades do sistema educacional (niveis 1 e 2);

R - recursos dos cursos / institui¢des (niveis 1 e 2).



Quadro 3 - Descrigdo das varidveis, fundamentacéo na literatura e origem para coleta.

3 =6 a8 livros; 4 = Mais de 8 livros

Nome da - - Base de
ica 3 : q undamentacéo
Constructos Variavel Descricdo / Mensuragéo Tipo Nivel ¢ dados
Dependente
Santos (2012); Miranda, Lemos,
Continua, de 0 a Pimenta e Ferreira (2013); Caetano, | Microdados
NG Nota geral bruta no ENADE 100 Estudantes | "~ doso, Miranda e Freitas (2015): | ENADE
Ferreira (2015)
Independentes
Santos (2012); Miranda, Lemos,
¢ idade Idade do aluno no dia da prova Continua Estudantes Pimenta e Ferreira (2013); Caetano, | Microdados
- centralizada a grande média Cardoso, Miranda e Freitas (2015); ENADE
Ferreira (2015)
Santos (2012); Ching; Hsu (2015);
_ AL Caetano, Cardoso, Miranda e Freitas | Microdados
d_sexf 1=Sexo F; 0 =Sexo M Dummy Estudantes (2015): Ferreira (2015): Rodrigues, ENADE
Resende, Miranda e Pereira (2016)
Santos (2012); Caetano, Cardoso,
d etnia 1 = Branco ou amarelo; 0 = Negros, Dumm Estudantes Miranda e Freitas (2015); Ferreira | Microdados
- pardos, indigenas y (2015); Rodrigues, Resende, ENADE
Miranda e Pereira (2016)
F - caracteristicas Dedicacio semanal ao estudo
pessoais o
0 = Nenhuma, apenas assisto as aulas. 5 niveis com Microdados
dedicH ordem de Estudantes Santos (2012); Ferreira (2015) ENADE
1 = De uma a trés; 2 = De quatro a sete. magnitude
3 = De oito a doze; 4 = Mais de doze.
Livros lidos no ano, exceto bibliografia
do curso
0 = Nenhum 5 niveis com .
livros ordem de Estudantes Santos (2012); Ferreira (2015) Microdados
. . . ENADE
1=1o0u2livros; 2 =3 a5 livros magnitude

T.



Microdados

P - efeito dos pares d_ecivil 1 = Solteiro; 0 = Outros Dummy Estudantes Santos (2012); Ferreira (2015) ENADE
0O=att15SM;1=del5a3SM Estudantes
~ o . Santos (2012); Miranda, Lemos,
2=de3a455M;3=ded5a6SM 7 niveis com Estudantes Pimenta e Ferreira (2013); Ferreira | Microdados
renda ordem de (2015); Rodrigues, Resende ENADE
4=de6al0SM;5=del0a30SM i Estudantes S > '
magnitude Miranda e Pereira (2016)
E - fatores 6 =acima 30 SM Estudantes
familiares e . Se ingressou por agoes afirmativas . . Microdados
SOCIOECONBMICOS d_afirm 1= sim; 0= ndo Dummy Estudantes Santos (2012); Ferreira (2015) ENADE
Se bolsista para mensalidades . . Microdados
d_bolsa 1= sim; 0= ndo Dummy Estudantes Santos (2012); Ferreira (2015) ENADE
Se mora sozinho - Microdados
d_moraso 1= sim; 0= ndo Dummy Estudantes Exploratoria ENADE
escoub Se aluno de escola publica Dumm Estudantes Soares, Alves e Oliveira (2001); Microdados
P 1= sim; 0= néio y Ferreira (2015) ENADE
Figlio, Rush e Yin (2010); Chen,
Jones e Moreland (2013); Silva
1 _ . Al (2013); Batista, Cruz, Andrade e | Microdados
MOD 1= Modalidade presencial; 0= EAD Dummy Estudantes Bruni (2014): Caetano, Cardoso, ENADE
| - peculiaridades Miranda e Freitas (2015); Klug,
do sistema Machado, Menezes e Lemos (2018)
educacional Se curso noturno . . Microdados
d_not 1= sim: 0= ndo Dummy Estudantes Santos (2012); Ferreira (2015) ENADE
reqiao curso 1: Norte / 2: Nordeste / 3: Sudeste / 4: 52;;22 Zim Estudantes Exoloratoria Microdados
glao_ Sul / 5: Centro-oeste . P ENADE
magnitude
Nota média padronizada de Andriola, 2009; Moreira, 2010; Base de
np_infra P Continua Instituicdes Santos (2012); Ferreira (2015);
Infraestrutura . dados CPC
Lemos e Miranda, 2015
R - recursos dos Moreira (2010); Santos (2012); Base de
cursos / instituicbes np_me Nota média padronizada de Mestres Continua Instituicdes | Ferreira (2015); Lemos e Miranda dados CPC
(2015) ados
- . . Lo Moreira (2010); Santos (2012); Base de
np_dr Nota média padronizada de Doutores Continua Instituicdes Ferreira (2015); Lemos e Miranda dados CPC

1 principal variavel explicativa de interesse da pesquisa

¢l



(2015)

Nota média padronizada de Regime de . L ) . Base de
np_rt Trabalho Professores Continua Instituicdes Santos (2012); Ferreira (2015) dados CPC
. Média simples da idade informada pelos . o Microdados

P - Efeitos dos idade_M estudantes, por IES Continua Instituicdes Santos (2012) ENADE
pares renda IES Média simples da renda familiar Continua Instituicies Raudenbush e Bryk (2002); Santos | Microdados

- informada pelos estudantes, por IES ¢ (2012) ENADE
Santos (2012); Caetano, Cardoso, Microdados

- cat_adm 1= Pdblica; 0= Privada Dummy Instituigbes | Miranda e Freitas (2015); Ferreira
| - peculiaridades ENADE
do sistema (2015)
educacional Santos (2012); Caetano, Cardoso, Microdados
org_acad 1= Universidade; 0= Demais Dummy Instituigbes | Miranda e Freitas (2015); Ferreira

(2015) ENADE

. Interacdo entre Modalidade e idade x L Microdados
*,

MOD*c_idade centralizada Interacéo Estudantes Exploratoria ENADE
MOD*d_not Interagdo entre Modalidade e turno do Interacio Estudantes Exploratéria Microdados

~ curso ENADE
Interacdes Microdados

MOD*d_etnia Interacdo entre Modalidade e Etnia Interacéo Estudantes Exploratoria ENADE
Interacdo entre Modalidade e renda x L Microdados

x|
MOD*rendalES média dos estudantes da IES Interacéo Cross level Exploratoria ENADE

Fonte: elaboragdo pela autora (2021).

€L
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A variavel c_idade é a Unica variavel independente do tipo continua, no nivel 1. Para
fins de interpretacdo dos outputs dos modelos hierarquicos, é essencial que seja feita a
centralizacdo de variaveis desse tipo, pois, na interpretacdo do modelo, o intercepto geral é o
valor da variavel dependente quando as variaveis independentes forem zero, mas nao ha valor
zero para a idade, nos dados utilizados.

A centralizacdo das varidveis do tipo continua é recomendada pela literatura
especializada em modelos hierarquicos, pois, além de tal procedimento ndo alterar os
resultados estatisticos, permite a adequada interpretacdo. Realizando a centralizacdo, a
possibilidade de interpretar a idade com média zero aparece, tornando compreensivel o
reporte dos resultados. Nesta pesquisa, a idade dos estudantes foi centralizada a grande média,
opcdo mais adequada aos dados aqui utilizados (RAUDENBUSH; BRYK, 2002; RABE-
HESKETH; SKRONDAL, 2012; SNIJDERS; BOSKER, 2012; FINCH, BOLIN; KELLEY,
2019).

Ademais, como as interagdes entre variaveis sdo procedimentos comumente utilizados
em modelos hierarquicos, ao utilizar a variavel continua independente em sua métrica original
(sem a centralizacdo), problemas de multicolinearidade podem surgir, quando adicionadas as
interacOes e as variaveis que Ihes deram origem juntas no modelo, especialmente se estas
forem variaveis do nivel 1 (FINCH, BOLIN; KELLEY, 2019). Considerando que, segundo
Rabe-Hesketh e Skrondal (2012), em caso de interagdo, é recomendado que as variaveis que

deram origem sejam também incluidas, reforca-se a necessidade da centralizacéo.

3.5 MODELOS HIERARQUICOS LINEARES (MHL)

Os testes de hipbteses foram feitos através do Método Hierarquico Linear (MHL),
conhecido também como Regressdo Linear Multinivel, Modelagem Multinivel, Modelos
Mistos ou Modelos de Componentes de Variancia. Nesta pesquisa, foi adotada a primeira
nomenclatura e, a partir daqui, as mencdes ao método serdo feitas com a sigla MHL.

Segundo Cruz (2010), a modelagem hierarquica surgiu como solucdo técnica para
casos nos quais as observacOes estdo agrupadas e a &rea pioneira nesse sentido € a educacéo,
através da proposta de Aitkin e Longford (1986). Raudenbush e Bryk (2002) destacam que a
pesquisa em educacdo €, talvez, o melhor exemplo de estruturas hierarquizadas. Também na
sociologia, ha dificuldade em estabelecer quais sdo as propriedades dos individuos e quais sdo

aquelas do meio em que vivem. De igual modo, em economia, ha a questdo do nivel micro e



75

macro. Assim, entende-se que muitos — se ndo a maioria — dos dados presentes nas ciéncias
sociais estdo hierarquizados.

Apesar do passo inicial, na década de 1980, a solucéo final so viria na década seguinte,
a partir dos esforcos, em especial, dos estatisticos Harvey Goldstein e Stephen Raudenbush,
trazendo solugbes para problemas de estimacdo. Mais tarde, nomes como Sophia Rabe-
Hesketh e Tom Snijders acrescentaram contribui¢@es validas para analises mais complexas.

O MHL ¢ indicado quando as observacbes estdo aninhadas em clusters, que
representam um nivel hierrquico superior, pois, nesses casos, O pressuposto de
independéncia dos termos de erro, requerido nos métodos de regressao tradicionais (como
MQO), ndo ¢é respeitado, ja que ndo é coerente imaginar a independéncia dos termos de erro,
qguando ha clara interferéncia de niveis superiores nos fatores que influenciam determinado
comportamento (RAUDENBUSH; BRYK, 2002; RABE-HESKETH; SKRONDAL, 2012;
SNIJDERS; BOSKER, 2012; FAVERO; BELFIORE, 2017; FINCH, BOLIN; KELLEY,
2019).

Estes modelos permitem ao investigador verificar a adequagéo do hipotético modelo
explicativo, ou seja, estes modelos sdo adequados para estudar fenémenos cuja
compreensdo estd dependente quer das caracteristicas dos individuos, quer da sua
prépria organizacdo (CRUZ, 2010, p. 2).

Os modelos hierarquicos “consideram a existéncia de estruturas aninhadas de dados,
em que determinadas varidveis apresentam variacdo entre unidades distintas que representam
grupos, porém ndo entre observacbes pertencentes a um mesmo grupo” (FAVERO;
BELFIORE, 2017, p. 855). De acordo com Cruz (2010, p. 3), “a contribui¢do principal dos
modelos multinivel é o reconhecimento do papel do contexto (nivel macro) na compreensdo
de comportamentos relativos do nivel micro”. Ao analisar a possibilidade de variacdo no
desempenho dos alunos, por influéncia de aspectos estruturais da escola, por exemplo, estes

diferenciardo entre escolas, mas ndo dentro da mesma escola.

Em outras palavras, devem existir variaveis que apresentam dados que se alteram
entre individuos que representam determinado nivel, porém permanecem inalteradas
para certos grupos de individuos, sendo que esses grupos representam um nivel
superior (FAVERO; BELFIORE, 2017, p. 857).

Outra questdo diz respeito a amostragem; em cendrio hierarquico ndo é simples e
aleatdria, 0 que ndo proporciona as observacfes chances iguais de selecdo. Este problema,
quando utilizada a regressdo tradicional para a estimacdo dos parametros, resulta em um viés
para baixo na estimativa de erros padrdo, em que 0s erros sao calculados menores do que, de

fato, 0 sdo e, ao serem estimados erros padrdo muito pequenos, a pesquisa evidencia achados
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com maior significancia do que seria observado caso o agrupamento fosse considerado
(CRUZ, 2010; HECK, THOMAS; TABATA, 2014).

Conforme Raudenbush e Bryk (2002), ha solugdes comumente utilizadas: agregar os
dados individuais ao nivel do grupo e analisar sob a 6tica do nivel mais alto; ou desagregar 0s
dados do nivel do grupo para o individuo. As ferramentas matematicas utilizadas para isso sdo
diversas, entre elas estdo a média simples e a média ponderada. Contudo, ha problemas de
analise em ambas as solucdes: na primeira, perde-se a informacao quanto a variacao dentro do
grupo, dado importante e que, muitas vezes, responde por grande parte do total da variacéo; e,
na segunda, os dados que foram desagregados sdo, obviamente, iguais para os individuos
daquele grupo, violando o pressuposto de independéncia entre as observagdes.

Cruz (2010) apresenta um exemplo pratico de distor¢do de analise, ao citar pesquisa de
Bennet (1976), na qual se buscava comparar resultados entre alunos submetidos ao método
tradicional de ensino e alunos submetidos ao método progressivo. Os resultados evidenciados
a partir dos testes com regressdo multipla tradicional revelaram diferenca estatisticamente
significante. Mais tarde, ainda segundo a autora, Aitkin et al. (1981) refizeram os testes,
utilizando os mesmos dados, porém considerando o agrupamento dos alunos. Os resultados
encontrados ndo revelaram diferenca entre os dois métodos.

A Figura 3 mostra o resultado de trés estimagdes, onde, no eixo das ordenadas
encontram-se os valores gerados a partir dos modelos estimados (fitted values), e no eixo das
abscissas estdo os valores reais do banco de dados. A linha tracejada representa o ajuste

perfeito e 0 modelo 3, representado em cor laranja, € 0 modelo estimado por MHL.

Figura 3 - Comparativo entre estimacGes
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Fonte: MODELAGEM MULTINIVEL (2020).
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O MHL é “naturalmente heterocedastico”, por isso sua utilizacdo é adequada em casos
de aninhamento das observacdes (MODELAGEM MULTINIVEL, 2020). No cenario
educacional, essa estrutura € claramente observavel, considerando a existéncia de alunos, que
estdo aninhados em classes, que, por sua vez, estdo aninhadas em instituicdes e estas em
regides, por exemplo.

Considerar tal estrutura para as andlises de regressdo proporciona estimacdes mais
consistentes dos coeficientes e leva a interpretacfes mais adequadas a realidade (FINCH,
BOLIN; KELLEY, 2019). Ao adotarmos, entdo, o0 MHL, é possivel separar o papel de cada
ator no contexto hierarquico, devido a decomposi¢do da variancia do erro nos diversos niveis,
e, assim, conhecer a realidade de forma mais precisa e, em muitos casos, intervir de forma
mais eficiente (CRUZ, 2010).

3.5.1 Pressupostos do MHL

Nas analises que utilizam o MHL, ao assumir a dependéncia das observacgdes, quando
analisadas sob o ponto de vista entre grupos, faz-se necessario que os procedimentos de
amostragem sejam realizados em dois estdgios ou “faseada”, conforme denominou Cruz
(2010). Tal procedimento visa ao atendimento do pressuposto da independéncia das
observagdes dentro do grupo e ao atendimento da aleatoriedade da amostra. A amostragem
em dois estagios é realizada selecionando, aleatoriamente, primeiro 0s grupos (nesse caso,
escolas) e, em seguida, dentro destes grupos, ¢ feita uma nova selecao aleatéria (CRUZ, 2010;
RABE-HESKETH; SKRONDAL, 2012; FINCH, BOLIN; KELLEY, 2019).

Ocorre que, em muitos casos, por limitagcdes diversas, como insuficiéncia de dados,
questdes praticas ou relacionadas ao desenho da pesquisa, essa aleatoriedade ndo é obedecida,
ficando a selecdo das observagdes e grupos condicionada a disponibilidade dos dados e
recursos do momento (CRUZ, 2010). Nesta pesquisa, por razdes de desenho de pesquisa,
objetivo e disponibilidade de dados, os grupos selecionados seguiram critério de selegdo como
sendo a participacdo nas edicdes do ENADE analisadas e as exclusdes obedeceram a logica

de identificacdo de informacdes faltantes, detalhada no inicio deste capitulo.
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3.6 TESTES EMPIRICOS

Os testes empiricos foram feitos através do software R, utilizando o pacote Ime4*? e
demais pacotes necessarios, utilizando o MHL como método de estimacdo, pelo método da
Maxima Verossimilhanca (MV). O método da MV é mais exigente, computacionalmente, do
que a sua alternativa, o método da Maxima Verossimilhanca Restrita (MVR). Para a
realizacdo de testes de hipdteses e analise exploratoria de modelos, a MV deve ser adotada,
pois a validade das estatisticas likelihood, método mais indicado para o teste de hipdteses, é
comprometida na presenca da MVR (GOLDSTEIN, 2011, p. 41-42). A realizagdo do teste
anova, por exemplo, para comparacdo do grau de ajuste dos modelos, ndo é possivel com
estimac0es feitas em MVR, havendo automaticamente a reestimacao por MV, ao acionar o
comando no software R, demandando tempo e processamento computacional adicionais.

Para grandes amostras, como € o caso desta pesquisa, as diferencas de estimacdo entre
0s métodos sdo praticamente nulas; contudo, para pequenas amostras, tem sido preferivel o
método da MVR, por produzir estimagdo ndo viesada da variancia, “por esta ser a propria
variancia amostral obtida pela divisdo dos elementos por (n - 1)”, enquanto pela MV a
estimagAo é obtida considerando os n termos (FAVERO; BELFIORE, 2017, p. 863).

Apesar de haver softwares especificos para 0 MHL, como o MLwiN (Rasbash et al.,
2000) e 0 HLM (Raudenbush, Bryk, Cheong e Congdon, 2000), que possibilitam até mesmo,
os ajustes mais complexos, eles “apresentam uma dificuldade de transferéncia de dados e
incapacidade para trabalhar automaticamente com os valores em falta (missing values)”
(CRUZ, 2010, p. 17).

No entanto, os softwares R, SPSS® e STATA® ndo apresentam essa limitaco, apesar
de nem sempre proporcionarem experiéncias tdo faceis na modelagem, como é o caso do
SPSS®. Para esta pesquisa, as estimagGes com os modelos de cada ano foram feitas nos trés
softwares, pois 0 objetivo era disponibilizar os outputs dos resultados e buscou-se o layout
mais amigavel. Entretanto, para a decisao final pelo uso do R, pesou o fato de ser de acesso
livre e gratuito, tornando possivel a reproducdo dos testes por qualquer pesquisador
interessado. No Apéndice IV consta o acesso a pasta na qual estdo os outputs fornecidos pelo
R, juntamente com o script de todo o procedimento estatistico e pacotes necessarios e as bases
de dados.

12 Mais informacdes sobre o pacote em: https://cran.r-project.org/web/packages/Ime4/Ime4.pdf



https://cran.r-project.org/web/packages/lme4/lme4.pdf

79

3.6.1 Modelos para testes de hipdteses

As analises através do MHL, segundo a literatura, iniciam com a estimativa do modelo
nulo, também chamado de modelo incondicional ou modelo simples de interceptos aleatorios.
Nesse modelo, ndo ha a inser¢do de variaveis explicativas; apenas a variavel resposta e 0s
efeitos aleatorios dos niveis. O modelo One-Way ANOVA With Random Effects, “fornece
informacdes preliminares Gteis sobre quanto da variacdo no resultado estd dentro e entre
escolas e sobre a confiabilidade da média da amostra de cada escola como uma estimativa de
sua verdadeira média populacional” (RAUDENBUSH; BRYK, 2002, p. 69).

O modelo nulo é o ponto de partida do estudo. A partir dele, sera possivel subsidiar as
comparacgOes futuras, com a insercdo das variaveis explicativas e formacdo de modelos mais
complexos (RAUDENBUSH; BRYK, 2002; SOARES, 2005; CRUZ, 2010; RABE-
HESKETH; SKRONDAL, 2012; SNIJDERS; BOSKER, 2012; FAVERO; BELFIORE, 2017;
FINCH, BOLIN; KELLEY, 2019).

Neste topico, serdo apresentadas as estruturas e breves conceitos de cada um dos
modelos presentes na literatura™ que foram estimados e, no tépico seguinte, encontram-se 0s
procedimentos de comparacao para escolha do modelo que melhor se ajustou aos dados.

A especificagdo do modelo nulo é dada pelas equacdes:

Yij = Boj + & (3.1)

Onde y é o desempenho do estudante i na IES j, fo; € a média da IES j e &j € o

componente aleatdrio do nivel do estudante.

Boj = Yoo + Uo;j (3.2)

As equagOes (3.1) e (3.2) referem-se ao primeiro e segundo nivel, respectivamente.

Como modelo combinado, temos:

Y =Yoo T Upj T+ &;j (3.3)

Onde yqo representa a media geral de y; € o intercepto geral, fixo para todos os grupos,

Uoj; € 0 efeito aleatorio especifico do nivel 2 no intercepto, com média O e variancia too, € &j €

3 Maior detalhamento sobre cada um pode ser encontrado em Raudenbush e Bryk (2002); Goldstein
(2011); Rabe-Hesketh e Skrondal (2012); Snijders e Bosker (2012).
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o efeito aleatério do nivel 1, independentes, com distribuicdo normal, média 0 e variancia ¢

(representado por ~N (0, ¢?).

A partir do modelo nulo obtém-se a decomposicdo da variancia dos dois niveis de
analise: alunos e IES. tgo € o° representam, respectivamente, a variabilidade entre os grupos e
a variabilidade intragrupo. Com esses dados, é possivel calcular o Coeficiente de Correlacao
Intraclasse (ICC)*, que mensura a proporcdo da variancia que é devida & variabilidade entre
0s grupos (RAUDENBUSH e BRYK, 2002, p. 24). O ICC é dado pela formula:

p = Too/(Too + 07) (3.4)

Apbs a estimacdo do modelo nulo, sdo inseridas as variaveis explicativas de cada
nivel. Ha divergéncia na literatura quanto a ordem dos niveis a serem considerados nas
proximas estimacdes. Este trabalho optou por seguir a ordem de insercéo a partir das variaveis
de nivel 1, seguindo a légica observada em Snijders e Bosker (2012), Favero e Belfiore
(2017) e Finch, Bolin e Kelley (2019).

Foram inseridas todas as variaveis do nivel dos alunos, seguidas das variaveis do nivel
da IES. InteracBes entre variaveis também foram testadas, seguindo fundamentacgdes presentes
em Rabe-Hesketh e Skrondal (2012), Favero e Belfiore (2017) e Finch, Bolin e Kelley (2019).
Por fim, oito™ modelos foram estimados, além do modelo nulo.

Salienta-se que os critérios para a decisdo do nimero de modelos para estimacao
atenderam, também, a intengdo por observar o comportamento que cada estimacdo exercia
perante a variancia residual. Isso significa que, além do melhor grau de ajuste, buscava-se,
adicionalmente, compreender o comportamento dos dados a cada estimacao. Por isso, a ordem
disposta aqui ndo segue, necessariamente, a ordem de estimacdo, mas da logica para
compreens&o.

A partir do modelo nulo, estima-se 0 modelo denominado One-Way ANCOVA With
Random Effects (RAUDENBUSH; BRYK, 2002, p. 25). Nesta pesquisa, é identificado como

Modelo_1, disponivel no Apéndice 1V, e tem a seguinte composi¢éo, para o nivel 1:

Yij = Boj + B1jXij + € (3.5)

Y Goldstein (2011, p. 19) adota os termos variance partition coefficien (VPC) ou intra-school
correlation, por reconhecer a possivel confusdo que o “correlagdo intraclasse”, comumente usado em pesquisas
genéticas, causaria nas pesquisas em educagéo.

1> Um dos modelos foi estimado tendo apenas a variavel MOD como preditora, para fins de composic&o
da anélise e atendimento ao objetivo proposto, ndo havendo a intencdo de explicar o desempenho a partir dessa
Unica variavel.
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Onde X;; € a variavel explicativa de nivel 1, fixa para todas as observacdes dos grupos.
Para o nivel 2, tem-se:

Boj = Yoo t+ Uoj (3.6)
ﬁlj =710 (3.7

No modelo combinado, temos:
Yii =Yoo + Y10Xij + Ugj + &5 (3.8)

Onde vyqo representa a média geral de y, quando X for zero; uy € o efeito aleatorio
especifico do nivel 2 no intercepto, com ~ N(0, tq0) € independentes, e &; € o efeito aleatorio
do nivel 1, tendo ~ N(0, ¢°) e independentes. No entanto, &e %, agora, tém interpretacio
diferente, lidos como residuais a inser¢do da variavel explicativa X.

O passo seguinte foi estimar o modelo acima, mas permitindo o efeito aleatdrio
também na inclinacdo, dando origem ao Random-Coefficients Regression Model, que conta
com trés componentes aleatérios. Grande parte das aplicacbes de modelos lineares
hierarquicos envolve estudos nos quais as inclinagdes de nivel 1 sdo concebidas como
variando aleatoriamente sobre a populacdo de unidades de nivel 2 (RAUDENBUSH; BRYK,
2002, p. 26). Ao permitir efeitos aleatérios na inclinacdo, € possivel observar se o
comportamento de determinada varidvel explicativa muda entre as IES e o quanto dessa
variabilidade é em decorréncia de vinculo com diferentes IES.

Nesse modelo, ndo ha variaveis do nivel 2, e, para este nivel, tem-se:

B1j = Y10 t Uy (3.9)

No modelo combinado, temos a seguinte notacdo:

Yii =Yoo + Y1oXij + Ugj + uyjXi; + &5 (3.10)

Note que as variancias de Uoj (zo0) € de uy; (r11), além da cov (ugj, Uy;), dada por 71 &0
incondicionais, devido a auséncia de variaveis do nivel 2. Nesta pesquisa, este modelo é
chamado de Modelo 1 RandomSlope e apenas a variavel MOD foi selecionada para a
insercdo dos efeitos aleatdrios na inclinacgdo, pois, por ser a variavel explicativa de interesse,

faz sentido compreender o nivel do “efeito escola” na sua variabilidade.
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O préximo modelo testado, aqui identificado como Modelo_2 contou apenas com
variaveis do nivel IES e é denominado Means-as-Outcomes Regression (RAUDENBUSH e

BRYK, 2002, p. 24), com a seguinte composic¢do, para o nivel 1:

Yij = Boj + € (3.11)

E, para o nivel 2:

ﬁoj =Yoo + Vo1 W) + uy; (3.12)

A falta do subscrito i indica que W € uma variavel de nivel das IES. O efeito aleatorio
Uoj € Sua variancia, zoo, S80 agora residuais, apos controlar pela variavel W.

No modelo combinado, tem-se:

Yij =Yoo + Y01 W) + ug; + &5 (3.13)

Uma vantagem dessa estimacdo é a possibilidade de averiguar quais caracteristicas das
IES sdo significativamente correlacionadas com o desempenho do estudante, bem como
investigar o comportamento dessas caracteristicas, especificamente. (RAUDENBUSH;
BRYK, 2002, p. 103).

Em seguida, as variaveis de ambos os niveis foram testadas, variando apenas o
intercepto, dando origem ao Model with Nonrandomly Varying Slopes (RAUDENBUSH,;
BRYK, 2002, p. 28), identificado nos resultados como Modelo full, com a seguinte

composicao combinada:

Yii =Yoo + You W + v1oXij + ug; + &5 (3.14)

Neste modelo, o desempenho € explicado pela variavel independente de interesse e as
variaveis de controle, tanto no nivel aluno (X) quanto no nivel da IES (W).

No proximo modelo_full, a inclina¢do da variavel MOD recebeu efeitos aleatorios e a
estimacdo foi identificada como Modelo_full_Randomslopes. Como dito, o objetivo era
identificar se existia variabilidade no comportamento da varidvel MOD entre IES, mas agora

controlando pelas variaveis explicativas de ambos os niveis:

Yii =Yoo + YorWj + vioXij + uoj +ugjXij + & (3.15)
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Onde uy; € o efeito aleatorio de nivel 2, da IES j, na inclinagdo da variavel de nivel 1 X.

A seguir, tem-se 0 Modelo_INTER, que contém as intera¢fes, removendo a variagao
na inclinacdo. O critério de escolha das varidveis a interagir amparou-se no objetivo da
pesquisa, na literatura e no nivel de significancia de cada varidvel, a partir do seu poder
explicativo isolado, identificado no procedimento de inclusdo e nas estimacdes isoladas por
nivel. Houve interacdo tanto entre variaveis do nivel 1, quanto entre niveis, chamada interacdo
cross-level (FINCH, BOLIN; KELLEY, 2019, p. 48). A interacdo cross-level é incluida
quando buscamos prever uma variagdo na inclinacdo a partir de caracteristicas da IES
(RAUDENBUSH; BRYK, 2002, p. 29).

Todas as interagdes foram feitas com a varidvel MOD. A composi¢cdo Modelo_INTER,

é a seguinte, com y1; sendo o coeficiente estimado, resultante da interagdo cross-level.

Yij =Yoo ¥ Yor W + v1oXi; + viaWjXij + ug; + &5 (3.16)

Finalmente, tem-se 0 modelo com todas as variaveis de nivel 1, nivel 2, interacdes,
além do intercepto e inclinacdo aleatorios. A inclusdo dos efeitos aleatérios na inclinagédo
significa dizer que, agora, a relacdo entre a variavel explicativa e a variavel dependente ndo é
constante entre os grupos (FINCH, BOLIN; KELLEY, 2019, p. 32), mas que sofre influéncia
dos efeitos do grupo. Salienta-se que esses efeitos permanecem ndo explicados; apenas sua
existéncia é evidenciada pelo modelo. Assim, teve origem aqui 0 Modelo_InterRandomSlope,

representado a seguir:

Yij =Yoo T Yo W) + V10Xij + viaWjXij; + uo; + uy X5 + &5 (3.17)

Onde uy; é o efeito do nivel 2 na inclinagédo. Dentro dos grupos, Ug € Ui terdo
covariancia calculada e demonstrada por tp, mas entre 0s grupos, ambos 0s termos sdo
independentes, assim como séo independentes de €;.

Os procedimentos comparativos de ajuste adotados estdo detalhados no tdpico

seguinte.

3.6.2 Grau de ajuste dos modelos

N&o ha procedimento stepwise para estima¢ées em MHL (GOLDSTEIN, 2011, p. 33).

A literatura recomenda que isso seja feito pelo pesquisador, incluindo as variaveis, uma a
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uma, e observando as caracteristicas do modelo ap6s sua insercdo, como proporcao de
variancia explicada e anélises quanto a melhoria ou ndo do modelo a partir da nova variavel.
Ou, ainda, comecar pelo modelo mais completo e ir reduzindo pode evitar a ocorréncia da nao
significancia mascarada, onde uma variavel € excluida do modelo, por ndo ser significante,
mas o seria, quando controlada outra variavel.

Segundo Snijders e Bosker (2012), no contexto dos modelos hierarquicos, a analise
isolada das significancias das variaveis, para decidir pela sua manutencdo ou exclusdo do
modelo ndo é, necessariamente, o melhor caminho, dada sua caracteristica de aninhamento.

Pelo contrério, para compreensdo dos resultados, a anélise do todo deve ser realizada,
levando em consideracdo a teoria subjacente. Em alguns casos, varidveis de controle ndo
significantes estatisticamente tém o papel de proporcionar compreensibilidade a outras
varidveis do modelo. Em educacéo, este fenbmeno é facilmente observado. Esta pesquisa,
assim como Santos (2012), ndo excluiu varidveis pautando-se, exclusivamente, no critério de
significancia, diferente do método adotado por Ferreira (2015), que optou por excluir
varidveis ndo significantes a 5% em cada etapa de inser¢do. Adicionando contribuicdo a
literatura, esta pesquisa retirou do modelo apenas as variaveis que ndo contribuiram com a
reducdo da varidncia ou pioraram as estatisticas de ajuste, mas ndo antes de observar
interagBes plausiveis.

O critério para insercdo de novas variaveis na estrutura da Funcdo de Producédo foi o
seu amparo na literatura. Os passos para analise tiveram origem da recomendacdo encontrada
em Snijders e Bosker (2012, cap. 6).

Para a medicdo do grau de ajuste dos modelos, alguns critérios sdo adotados. As
medidas do Critério de Informacdo de Akaike (AIC), Critério de Informacdo Bayesiano
(BIC), Deviance e logLik sdo observadas, comparativamente entre as estimacfes. A andlise é
feita a partir do modelo mais parcimonioso para o mais completo. Enquanto os indices AIC,
BIC e Deviance atendem ao critério de quanto menores, melhor ajustado aos dados o modelo
esta, o indice logLik sera maior, conforme melhor ajustado o modelo estiver.

O primeiro modelo testado, apds o Modelo_nulo, denominado Modelo_1 é composto,
apenas, por variaveis do nivel 1, sendo MOD a primeira a ser inserida no procedimento
“stepwise manual ”, por ser a principal variavel explicativa de interesse da pesquisa.

As variaveis relacionadas a escolaridade dos pais e a situacdo de trabalho dos
estudantes foram levantadas na literatura, comp&em as bases de dados desta pesquisa e foram

testadas para os trés anos, mas ndo contribuiram para a explicacdo de nenhum dos modelos,
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piorando seu poder explicativo, em alguns testes. Ademais, em todos 0s casos, a insercdo das
variaveis de escolaridade da mée e do pai, juntas, causou problemas de colinearidade, fazendo
com que o software sempre expulsasse uma delas, automaticamente. Estas variaveis, nas
bases de dados, receberam o nome de escmae, escpai.

Outra varidvel de nivel 1 excluida na fase de testes de hipdteses é relacionada a
situacdo de trabalho dos estudantes, chamada d_trab. Em nenhuma das estimagGes, para 0s
trés anos, a variavel contribuiu para a explicacdo dos dados, piorando o ajuste em alguns
casos. As trés variaveis citadas foram mantidas nas bases usadas por este estudo,
possibilitando testes por pesquisadores interessados. A decisdo por estimar 0S mesmos
modelos para todos os anos foi para que se evitasse um modelo “superajustado”, que se torna
tdo especifico para a amostra, que seu poder preditivo é prejudicado. Entretanto, entende-se
que, em educacao, este problema pode ocorrer, devido as peculiaridades das bases de dados.

Apos a estimacdo do Modelo_1, o teste anova de ajuste de modelos foi feito, assim
como com em todas as demais estimacdes. O teste anova reconhece modelos parcimoniosos,
aninhados em modelos mais complexos, a partir dos seus efeitos fixos.

Nesse caso, a comparacao foi feita respeitando o aninhamento dos modelos, testando-
0s a cada estimacdo. Para fins de simplificacdo textual, o resultado do teste serd reportado
com todos 0s modelos juntos. E possivel realizar apenas um teste anova com todos 0s
modelos ao mesmo tempo, pois o teste reconhece o aninhamento, retornando o resultado na

ordem de complexidade. A seguir 0s outputs, para cada ano:
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Figura 4 - Resultado teste anova de ajuste dos modelos ano 2012

> anova(Modelo_nulo_2012, Modelo_Mop_2012, Modelo_1_2012, Modelo_1_Randomslope_2012, Modelo_2_2012,
+ Modelo_ful1_2012, Modelo_full_Randomslope_2012, Modelo_INTER_2012, Modelo_InterRandomslope_2012)
Data: Dados_2012
Models:
Modelo_nulo_2012: NG ~1 + (1 | ID_IES)
Modelo_MOD_2012: NG ~ MOD + (1 | ID_IES)
Modelo_2_2012: NG ~ cat_adm + org_acad + regiao_curso + np_infra + np_me + np_dr +
Modelo_2_2012: np_rt + idade M + renda_Ies + (1 | ID_IES)
Modelo_1_2012: NG ~ MOD + d_not + c_idade + d_sexf + d_etnia + dedicH + livros +
Modelo_1_2012: d_ecivil + renda + d_afirm + d_bolsa + escpub + d_moraso +
Modelo_1_2012: (1 | ID_IES)
Modelo_1_Randomslope_2012: NG ~ MOD + d_not + c_idade + d_sexf + d_etnia + dedicH + livros +
Modelo_1_Randomslope_2012: d_ecivil + renda + d_afirm + d_bolsa + escpub + d_moraso +
Modelo_1_Randomslope_2012: (MoD | ID_IES)
Modelo_ful1_2012: NG ~ MOD + d_not + c_idade + d_sexf + d_etnia + dedicH + livros +
Modelo_full_2012: d_ecivil + renda + d_afirm + d_bolsa + escpub + d_moraso +
Modelo_full_2012: cat_adm + org_acad + regiao_curso + np_infra + np_me + np_dr +
Modelo_full_2012: np_rt + idadeM + renda_TES + (1 | ID_IES)
Modelo_full_RandomSlope_2012: NG ~ MOD + d_not + c_idade + d_sexf + d_etnia + dedicH + livros +
Modelo_full_Randoms1lope_2012: d_ecivil + renda + d_afirm + d_bolsa + escpub + d_moraso +
Modelo_full_Randomslope_2012: cat_adm + org_acad + regiao_curso + np_infra + np_me + np_dr +
Modelo_full_RandomsTope_2012: np_rt + idade_M + renda_IES + (MOD | ID_IES)
Modelo_INTER_2012: NG ~ MOD + d_not + c_idade + d_sexf + d_etnia + dedicH + Tivros +
Modelo_INTER_2012: d_ecivil + renda + d_afirm + d_bolsa + escpub + d_moraso +
Modelo_INTER_2012: cat_adm + org_acad + regiao_curso + np_infra + np_me + np_dr +
Modelo_INTER_2012: np_rt + idadeM + renda_IES + MOD * d_not + MOD * c_idade +
ModeTo_INTER_2012: MOD * d_etnia + MOD * renda_IES + (1 | ID_IES)
Modelo_Interrandomslope_2012: NG ~ MOD + d_not + c_idade + d_sexf + d_etnia + dedicH + Tivros +
Modelo_Interrandomslope_2012: d_ecivil + renda + d_afirm + d_bolsa + escpub + d_moraso +
Modelo_InterRandoms]ope_2012: cat_adm + org_acad + regiao_curso + np_infra + np_me + np_dr +
Modelo_Interrandoms]ope_2012: np_rt + idade_M + renda_TES + MOD * d_not + MOD * c_idade +
Modelo_InterRandomslope_2012: MOD * d_etnia + MOD * renda_IES + (MOD | ID_IES)

npar  AIC  BIC logLik deviance  chisq Of Pr(>Chisq)

Modelo_nulo_2012 3 356815 356841 -178404 356809

Modelo_poD_2012 4 356816 356851 -178404 356808  0.2181 1 0.6405
Modelo_2_2012 15 336622 336733 -178296 330392 216.2981 11 < 2.2e-1f **¥
Modelo_1_2012 27 355298 355534 -177622 355244 1347.8249 12 < 2,2e-16 ***
Modelo_1_Randoms1ope_2012 29 355174 355427 -177558 355116 128.023 2 < 2.2e-16 ***
Modelo_full1_2012 39 355134 355474 -177528 355056  60.2164 10 3.298e-09 *#*
Modelo_full_Randomslope_2012 41 355004 333362 -177461 354922 133.8573 2 < 2.2e-16 ***
Modelo_INTER_2012 43 355083 353458 -177499 354997  0.0000 2 1.0000

Modelo_InterRandomslope_2012 45 354982 355375 -177446 334802 104.9287 2 < 2.2e-16 ***

Signif. codes: 0 #**' 0,001 "**' 0.01 **' 0.05 *." 0.1 ° "1

Fonte: elaborado pela autora (2021).



87

Figura 5 - Resultado teste anova de ajuste dos modelos ano 2015.

> anova(Modelo_nulo_2015, Modelo_MoD_2015, Modelo_1_2015, Modelo_1_Randoms1ope2015, Modelo_2_2015,
ModeTo_ful1_2015, Modelo_full_Randomslope_2015, Modelo_INTER_2015, Modelo_Interrandomslope_2015)
Data: Dados_2015

Models:

Modelo_nulo_2015: NG ~ 1 + (1 | ID_IES)

ModeTo_MOD_2015: NG ~ MOD + (1 | ID_IES)

Modelo_2_2015: NG ~ cat_adm + org_acad + regiao_curso + np_infra + np_me + np_dr +
Modelo_2_2015: np_rt + idade_M + renda_IES + (1 | ID_IES)

Modelo_1_2015: NG ~ MOD + d_not + c_idade + d_sexf + d_etnia + dedicH + Tivros +

Modelo_1_2015: d_ecivil + renda + d_afirm + d_bolsa + escpub + d_moraso +

Modelo_1_2015: (1 | ID_IES)

Modelo_1_Randomslope2015: NG ~ MOD + d_not + c_idade + d_sexf + d_etnia + dedicH + livros +
Modelo_1_Randoms1ope2015: d_ecivil + renda + d_afirm + d_bolsa + escpub + d_moraso +
Modelo_1_RandomsTope2015: (MoD | ID_IES)

Modelo_full_2015: NG ~ MOD + d_not + c_idade + d_sexf + d_etnia + dedicH + livros +
Modelo_full_2015: d_ecivil + renda + d_afirm + d_bolsa + escpub + d_moraso +
Modelo_full_2015: cat_adm + org_acad + regiao_curso + np_infra + np_me + np_dr +
ModeTo_full_2015: np_rt + idadeM + renda_IES + (1 | ID_IES)

ModeTo_full_Randomslope_2015: NG ~ MOD + d_not + c_idade + d_sexf + d_etnia + dedicH + Tivros +
Modelo_full_Randomslope_2015: d_ecivil + renda + d_afirm + d_bolsa + escpub + d_moraso +
Modelo_full_Randomslope_2015: cat_adm + org_acad + regiao_curso + np_infra + np_me + np_dr +
ModeTo_full_Randomslope_2015: np_rt + idadeM + renda_IES + (MOD | ID_IES)
Modelo_INTER_2015: NG ~ MOD + d_not + c_idade + d_sexf + d_etnia + dedicH + livros +
Modelo_INTER_2015: d_ecivil + renda + d_afirm + d_bolsa + escpub + d_moraso +
Modelo_INTER_2015: cat_adm + org_acad + regiao_curso + np_infra + np_me + np_dr +
Modelo_INTER_2015: np_rt + idade_M + renda_IES + MOD * d_not + MOD * c_idade +
Modelo_INTER_2015: MOD * d_etnia + MOD * renda_IES + (1 | ID_IES)
Modelo_InterRandomslope_2015: NG ~ MOD + d_not + c_idade + d_sexf + d_etnia + dedicH + livros +

Modelo_InterRandomslope_2015: d_ecivil + renda + d_afirm + d_bolsa + escpub + d_moraso +
Modelo_InterRandomslope_2015: cat_adm + org_acad + regiao_curso + np_infra + np_me + np_dr +
Modelo_InterRandomslope_2015: np_rt + idadeM + renda_IES + MOD * d_not + MOD * c_idade +
Modelo_InterRandomslope_2015: MOD * d_etnia + MOD * renda_IES + (MOD | ID_IES)

npar  AIC  BIC logLik deviance chisq Df Pr(>Chisqg)
Modelo_nulo_2015 3 420471 420448 -214708 420415
Modelo_MoD_2015 4 429301 429336 -214646 429293 122.30 1 <2e-16 *e¥
Modelo_2_2015 15 429035 429168 -214502 429005 288.11 11 <2e-16 **¢
Modelo_1_2015 27 426528 426769 -213237 426474 2530.61 12 <2e-16 *&¥
Modelo_1_Randoms1ope2015 29 476392 426650 -213167 426334 140.63 2 <Z2e-16 ##®
Modelo_full_2015 39 426224 426572 -213073 426146 187.11 10 <2e-16 *e¥
Modelo_full_Randomslope_2015 41 426076 426442 -212997 425994 152.04 2 <2e-16 **¢
Modelo_INTER_2015 43 426103 426486 -213008 426017  0.00 2 1

Modelo_InterRandomslope_2015 45 425970 426371 -212940 425880 136.56 2 <Ze-16 ®R

signif. codes: 0 "***' 0,001 "**' 0.01 **' 0.05 . 0.1 "1

Fonte: elaborado pela autora (2021).
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Figura 6 - Resultado teste anova de ajuste dos modelos ano 2018

I

> anova(Modelo_nulo_2018, Modelo_MoD_2018, Modelo_1_2018, Modelo_1_Randomslope_2018, Modelo_2_2018,
Modelo_full_2018, Modelo_full_randomslope_2018, Modelo_INTER_2018, Modelo_Interrandomslope_2018)
Data: Dados_2018

Models:

Modelo_nulo_2018: NG ~1 + (1 | ID_IES)

Modelo_MOD_2018: NG ~ MoD + (1 | ID_IES)

Modelo_2_2018: NG ~ cat_adm + org_acad + regiao_curso + np_infra + np_me + np_dr +
Modelo_2_2018: np_rt + idade_M + renda_IES + (1 | ID_IES)

Modelo_1_2018: NG ~ MOD + d_not + c_idade + d_sexf + d_etnia + dedicH + Tivros +

Modelo_1_2018: d_ecivil + renda + d_afirm + d_bolsa + escpub + d_moraso +

Modelo_1_2018: (1 | ID_IES)

Modelo_1_Randomslope_2018: NG ~ MOD + d_not + c_idade + d_sexf + d_etnia + dedicH + livros +
Modelo_1_Randoms lope_2018: d_ecivil + renda + d_afirm + d_bolsa + escpub + d_moraso +
Modelo_1_Randomslope_2018: (MoD | ID_IES)

Modelo_full_2018: NG ~ MOD + d_not + c_idade + d_sexf + d_etnia + dedicH + Tivros +
Modelo_full_2018: d_ecivil + renda + d_afirm + d_bolsa + escpub + d_moraso +
Modelo_full_2018: cat_adm + org_acad + regiao_curso + np_infra + np_me + np_dr +
Modelo_full_2018: np_rt + idade M + renda_IES + (1 | ID_IES)

Modelo_full_randomslope_2018: NG ~ MOD + d_not + c_idade + d_sexf + d_etnia + dedicH + Tivros +

Modelo_full_randomslope_2018: d_ecivil + renda + d_afirm + d_bolsa + escpub + d_moraso +
Modelo_full_randomslope_2018: cat_adm + org_acad + regiao_curso + np_infra + np_me + np_dr +
Modelo_full_randomslope_2018: np_rt + idade M + renda_IES + (MOD | ID_IES)
Modelo_INTER_2018: NG ~ MOD + d_not + c_idade + d_sexf + d_etnia + dedicH + Tivros +
Modelo_INTER_2018: d_ecivil + renda + d_afirm + d_bolsa + escpub + d_moraso +
Modelo_INTER_2018: cat_adm + org_acad + regiao_curso + np_infra + np_me + np_dr +
Modelo_INTER_2018: np_rt + idade M + renda_IES + MOD * d_not + MOD * c_idade +

Modelo_INTER_Z2018: MOD * d_etnia + MOD * renda_IES + (1 | ID_IES)
Modelo_Interrandomslope_2018: NG ~ MOD + d_not + c_idade + d_sexf + d_etnia + dedicH + Tivros +

Modelo_Interrandomslope_2018: d_ecivil + renda + d_afirm + d_bolsa + escpub + d_moraso +
Modelo_Interrandomslope_2018: cat_adm + org_acad + regiao_curso + np_infra + np_me + np_dr +
Modelo_Interrandomslope_2018: np_rt + idade M + renda_IES + MOD * d_not + MOD * c_idade +

Modelo_Interrandomslope_2018: MOD * d_etnia + MOD ¥ renda_IES + (MOD | ID_IES)
npar  AIC  BIC logLik deviance  chisq Df Pr(=Chisqg)

Modelo_nulo_2018 3 408350 408377 -204172 408344

Modelo_moD_2018 4 408331 408367 -204162 408323 21.299 1 3,920e-06 *#*
Modelo_2_2018 15 408016 408150 -203993 407986 336.657 11 <« 2,2e-16 ***
Modelo_1_2018 27 405522 405762 -202734 405468 2518.414 12 < 2,2e-16 *¥*
Modelo_1_Randoms1ope_2018 29 405291 405549 -202617 405233 234.647 2 < 2, Ze-16 ¥¢®
Modelo_full_2018 39 405287 405632 -202604 405209 24,907 10  0.003524 **
Modelo_full_Randomslope_2018 41 405040 405404 -202479 404958 250.559 2 < 2.2e-1f ***
Modelo_INTER_2018 43 405092 405473 -202303 405006 0,000 2 1.000000

Modelo_Interrandomslope_2018 45 404911 405310 -202410 404821 184.741 2 < 2.2e-16 ***

Signif. codes: 0 “#**' 0,001 ***' 0.01 **' 0.05 ." 0.1 ' " 1
*

Fonte: elaborado pela autora (2021).

Os resultados do teste sinalizam para a rejeicdo da hipotese nula de que os modelos
explicam os dados igualmente, devido aos valores de Pr(>Chisq). Portanto, analisou-se, a
partir das suas medidas de AIC, BIC, logLik e deviance qual modelo adotar como o melhor
ajustado. Observa-se que o0 resultado do teste retornou um p-valor de 1 para o
Modelo_INTER. Como o teste anova reconhece o aninhamento, a partir do nimero de
pardmetros, isso significa que, comparando o Modelo INTER ao imediatamente anterior,
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Modelo_full_Randomslope, a prevaléncia é por este Ultimo, confirmada pelos seus valores de
AIC, BIC e deviance.

O Modelo_InterRandomslope foi selecionado, aqui, como mais adequado, para 0s trés
anos de analise, devido ao resultado das medidas AIC, logLik e deviance. Apenas no ano de
2012, a medida BIC sinalizou o Modelo_full_Randomslope como o melhor ajustado.

A composicdo final do modelo selecionado:

NG;; = Yoo + Y10MOD;j + yz0d_not;; + y3oc_idade;; + y4od_sexf;j + ysod_etnia;; (3.18)
+ YeodedicH;; + yoolivros;; + ygod_ecivil;j + ygorenda;;
+ Yiood_afirm;; + yy0d_bolsa;; + yiz0escpub;j + y130d_morasoy;
+ Yoicat_adm; + yg0rg_acad; + yozregiao_curso;
+ Yoanp_infra; + yosnp_me; + yoenp_dr; + yo,np_rt;
+ Yogidade_M; + yoorenda_IES; + y140MOD;; = d_not;;
+ Y150MOD;j * c_idade;; + y160MOD;; * d_etnia;; + y1,MOD;;
*renda_IES; + ugj + uqj * MOD;; + g5

O capitulo seguinte traz os resultados dos modelos: Modelo_nulo, Modelo_ MOD,
Modelo INTER e Modelo_InterRandomslope. Os demais modelos testados estdo
evidenciados no Apéndice 1V deste trabalho, pois o reporte na integralidade, além de ndo ser
necessario, poderia prejudicar o entendimento da anélise. Quando for conveniente, resultados
constantes nos modelos ndo reportados, mas disponiveis no apéndice, poderdo ser

mencionados, para contextualizagéo.
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4 ANALISE E DISCUSSAO DOS RESULTADOS

As estatisticas descritivas apresentadas a seguir auxiliam na compreensdo das
caracteristicas da amostra em estudo, da variavel dependente e também sua relacdo com a
variavel independente de interesse e as de controle. Com isso, é possivel identificar padrbes
ou peculiaridades de cada uma das bases de dados utilizadas, dos anos de 2012, 2015 e 2018,

que suportardo as discussdes dos achados.
4.1 ESTATISTICA DESCRITIVA

As estatisticas descritivas apresentadas a seguir auxiliam na compreensdo das
caracteristicas da amostra em estudo, da variavel dependente e também sua relacdo com a
variavel independente de interesse e as de controle. Com isso, é possivel identificar padrbes
ou peculiaridades de cada uma das bases de dados utilizadas, dos anos de 2012, 2015 e 2018.

A descricdo das variaveis sera feita seguindo o constructo apresentado por Santos
(2012), para a FPE, de modo a facilitar a visualizacdo das caracteristicas no nivel dos alunos e
das institui¢des:

— F sdo as caracteristicas pessoais e antecedentes dos estudantes e os fatores

familiares;

— P é o efeito dos pares;

— R s&o os recursos escolares e

— | representa as peculiaridades institucionais da escola e do sistema educacional,

como um todo.

Os graficos para a andlise descritiva foram construidos utilizando o software R,
atraveés do pacote ggplot2. Para as variaveis continuas, optou-se por ndo considerar as medias
simples na andlise, devido a fragilidade estatistica dessa medida, visto ser influenciada pelos
valores extremos. Foram adotadas as medidas em quartis, através do grafico de boxplot, que
proporciona uma andlise visual da distribuicdo dos dados, disperséo e simetria, por exemplo.

A forma de calculo® do primeiro e terceiro quartis no R (dado importante para a
definicdo dos outliers) trazia um boxplot com sinalizacdo de muitos outliers. Como a intengdo

da analise aqui é descrever a amostra estudada, foi alterado o cédigo para a montagem dos

16 Detalhes em: https://www.rdocumentation.org/packages/grDevices/versions/3.6.2/topics/boxplot.stats
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boxplots, redefinindo o limite dos coeficientes. Quanto as variaveis categodricas, a
representacdo é através de gréficos de barras.

4.1.1 Anadlise descritiva variavel dependente (NG) por ano

Grafico 10 - Distribuigdo das notas brutas por edi¢do do ENADE.
Mota Bruta Geral por ano ENADE
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Fonte: Microdados EMADE 2012, 2015 = 2018

A distribuicdo da variavel dependente NG, ao longo das edi¢Bes evidencia o baixo
desempenho discutido na literatura. Nos anos de 2012 e 2015 houve notas minimas iguais a
zero, estando 9 provas validas nessa situacdao. Em 2018, apesar de ndo contar com nenhuma
prova valida com nota zero, a minima de 1,1 ndo é um dado animador.

Houve uma evolugdo no ano de 2015, apesar da minima zero. A mediana em 49,3
indica que, pelo menos, 50% das provas pontuaram nota igual ou menor que esse valor e 50%
igual ou maior. Em 2018, os numeros dos quartis cairam.

O primeiro quartil também evidencia evolucdo da edi¢do de 2015, passando de 25,4
para 31,3 E um dado positivo, pois significa que, enquanto em 2012 25% das notas eram
menores ou iguais a 254, em 2015 esse percentual englobava as notas até 31,3.
Matematicamente, tm-se menos provas com notas muito baixas na distribuicéo, ja que 75%
das provas contaram com pontuacao igual ou superior a 31,3. Em 2018, hd uma queda entre as

notas e o primeiro quartil fica em 27,8 pontos.
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A largura da caixa representa a metade dos dados; ou seja, 50% das provas pontuaram
entre 25,4 e 43,3 em 2012; entre 31,3 e 49,3 em 2015 e entre 27,8 e 44,6 em 2018. A nota
méaxima do ano de 2015 chama a atencdo, considerando que o0 maximo possivel no ENADE é
de 100 pontos; entretanto, esse dado se refere a apenas uma prova. Na analise geral das
edicdes, apenas 4 provas pontuaram acima dos 90 pontos, em uma amostra de 152.525
provas.

O histograma a seguir mostra a frequéncia de notas observada em cada escala de
pontuacdo, com destaque de linha para a média simples, cujos valores foram 34,8 em 2012,
40,7, em 2015 e 36,7 em 2018. Percebe-se que os valores das médias sdo superiores ao da
mediana, evidenciada pelo boxplot, justamente pela influéncia dos valores extremos. A
excecdo da melhora dos resultados em 2015, os histogramas ndo diferem muito entre as

edicdes.

Gréfico 11 - Distribuicdo das frequéncias de notas brutas por edi¢do do ENADE, com destaque para a média.

Frequeéncia das notas gerais ENADE

2012 2015 20138

Frequéncia

20 40 60 20 100 0 20 440 &0 30 100 O 20 440 &0 80 100
MNota
Fonte: Microdados ENADE 2012, 2015 = 2018

(==l

O Quadro 4 permite analisar os dados da nota bruta no exame, separadas por

modalidade. As medidas s&o as mesmas utilizadas nos boxplots:
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Quadro 4 - Estatistica descritiva nota bruta por MODALIDADE

Ano MOD Min PQ Média Mediana TQ Max
2012 EAD 0 24,4 33,4 32,4 41,4 85,6
2012 Presencial 0 25,6 35 34 43,6 85
2015 EAD 2,5 27,8 36,5 35,4 44,3 86,4
2015 Presencial 0 32,6 41,8 41,2 50,5 94,4
2018 EAD 2,2 26 34,2 33,2 41,3 88,2
2018 Presencial 11 28,7 37,5 36,7 45,5 90,1

Fonte: elaborado pela autora (2021)
Para a modalidade EAD, apenas em 2012 houve nota minima de zero entre as provas;

enquanto na modalidade presencial, houve também em 2015. Na nota maxima, a EAD néo
chegou aos 90 pontos em nenhum dos anos, ficando a média das maiores notas com o
presencial; ressaltando que a marca acima dos 90 pontos coube a apenas 4 provas. Apesar dos
quartis estarem relativamente proximos, em 2015, o primeiro quartil do presencial engloba
provas até 32,6 pontos. E um dado positivo, considerando que 75% das provas estardo nessa
pontuacdo ou acima, mas o desempenho volta a cair em 2018.

Duas analises interessantes correspondem a nota da prova Objetiva e Discursiva. Esta
andlise se justifica pelas criticas imputadas ao exame, com relacdo a pertinéncia dos
conteldos abordados na prova discursiva, que sdo, segundo estudantes, descolados da
realidade académica e por, frequentemente, a nota zero corresponder a moda das notas da
prova discursiva, nas edigdes (SANTOS, 2012; FERREIRA, 2015). A Figura 7 e a Figura 8

trazem a distribuicdo das notas de ambas as provas.

Figura 7 - Distribuicéo das notas Prova Objetiva por edi¢do do ENADE
Nota prova objetiva por ano ENADE
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Observando boxplots, percebe-se a diferencga entre as provas. O desempenho na prova
discursiva é consideravelmente inferior (Figura 8). Entre os estudos que se dedicam a analisar
o movimento de “boicote”, promovido historicamente ao exame (ver, por exemplo, LEITAO;
MORICONI; ABRAOQ; SILVA, 2010), entende-se que este se manifesta na entrega da prova
totalmente em branco, obedecendo apenas a exigéncia de assinatura do nome. Nesta pesquisa,
estas ocorréncias foram excluidas da amostra, sendo mais provavel que a explicagdo esteja
alinhada aos achados de Santos (2012) e Ferreira (2015), em que, através do questionario, 0s

estudantes alegam desconhecimento dos conteudos abordados na prova discursiva.

Figura 8 - Distribuicéo das notas Prova Discursiva por edicdo do ENADE
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Fonte: Microdados ENADE 2012, 2015

4.1.2 Andlise descritiva variavel independente (MOD) por ano

Modalidade de ensino (MOD) é a principal variavel independente de interesse desta
pesquisa e, apesar do consideravel avangco nos numeros de matriculas na EAD, estando o
curso de Ciéncias Contabeis entre os mais procurados, o percentual de respondentes ainda é
cerca de 20% do total de examinados. A partir de 2015, percebe-se um claro aumento na
participacdo da EAD no ENADE, superando em cerca de 70% o dado do ano de 2012, quando

respondia por apenas 13% dos examinados, mas o cendrio ainda nao revela equilibrio.
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Grafico 12 - Perfil da amostra quanto variavel MOD, por edi¢do do ENADE.
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Fonte: Microdados EMADE 2012, 2015 = 2018

4.1.3 Andlise descritiva Caracteristicas Pessoais (F) — nivel alunos

O Gréfico 13 permite uma visdo geral da distribuicdo da idade dos alunos, ao longo
das trés edicBes, com os valores de idade minima, primeiro quartil, mediana e terceiro quartil
mantendo-se constantes e variacdo consideravel na idade maxima dos alunos. A mediana em
26, nos anos de 2012 e 2015 e 27, no ano de 2018, nos diz que, nas trés edi¢des, pelo menos
50% dos estudantes tinham até 27 anos e 50% estavam acima dessa idade. Ja o terceiro quartil
em 31, no ano de 2012, e 32, nos anos de 2015 e 2018, respectivamente, revela uma
predominancia de estudantes abaixo dessa idade, posto que isso significa, pelo menos, 75%
dos alunos terem idade igual ou inferior a 32 anos.

Quanto a idade méxima, os dados trazem informaces interessantes sobre o perfil dos
estudantes: nas trés edi¢Oes analisadas, havia alunos com idade superior a 70 anos e, em 2015,
ha um aluno, especificamente, com idade declarada de 84 anos. O curso de Ciéncias
Contébeis conta com essa peculiaridade, visto que muitos desses alunos ja atuam na area e
possuem formacgéo em nivel Técnico. Geralmente, buscam o grau de bacharel depois de muito
tempo, seja por exigéncias profissionais ou realizagdo pessoal. Nos anos de 2012, 2015 e

2018, considerando essa amostra, havia 9 alunos acima dos 70 anos e apenas 1 acima dos 80.
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A variavel idade é uma das variaveis de controle utilizadas no modelo estatistico desta

pesquisa, centrada a grande média, dando origem a variavel ¢_idade.

Gréafico 13 - Perfil da amostra quanto a variavel idade, por edicdo do ENADE.
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Fonte: Microdados ENADE 2012, 2015 = 2018

Os estudantes examinados do sexo feminino sdo maioria em todas as edi¢bes
analisadas e acompanham o historico das demais edicGes estudadas na literatura (SANTOS,
2012).

Gréfico 14 - Perfil da amostra quanto varidvel d_sexf, por edi¢do do ENADE.
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O Quadro 5 evidencia a estatistica descritiva da nota bruta do aluno por sexo,

separando por modalidade. A anélise das medidas fornece um panorama interessante para

melhor compreender os resultados. Observa-se que, nos trés anos, nao houve notas zero entre

os participantes do sexo feminino matriculados na modalidade EAD. Entre as notas acima de

90 pontos, os estudantes do sexo masculino alcangcaram a medida em 2015 e 2018 e as do

sexo feminino, em 2015; todos matriculados na modalidade presencial. A média das notas é

relativamente proxima, em 2012, revelando um maior distanciamento nos anos de 2015 e

2018.

Quadro 5 - Estatistica descritiva nota bruta por sexo e modalidade

Ano Sexo MOD Minimo Média DP Mediana Maximo
2012 Masculino EAD 0 34,6 13,2 33,8 85,6
2012 Masculino Presencial 0 35,9 13,8 351 85
2012 Feminino EAD 3,8 32,5 11,8 31,85 80
2012 Feminino Presencial 0 34,4 12,5 33,6 84,3
2015 Masculino EAD 3,2 38,8 13,3 37,6 86,4
2015 Masculino Presencial 0 43,7 13,6 43,3 94,4
2015 Feminino EAD 2,5 35,1 11,2 34,3 85,9
2015 Feminino Presencial 3 40,6 12,4 40 91,9
2018 Masculino EAD 6,1 36,5 12,6 35,4 86,9
2018 Masculino Presencial 1,9 39,5 13,2 38,7 90,1
2018 Feminino EAD 2,2 32,7 10,9 31,9 88,2
2018 Feminino Presencial 1,1 36,2 11,8 35,4 86,5

Fonte: elaborado pela autora (2021)

O perfil dos estudantes quanto a etnia é, predominantemente, autodeclarado branco ou

amarelo. Percebe-se um aumento no nimero de estudantes autodeclarados negros, pardos ou

indigenas, e diminuicdo do distanciamento percentual, em parte devido as politicas de acdes

afirmativas, como as cotas reservadas, que visam ao atingimento da equidade no ensino
superior (CASTRO, 2018; CAVALCANTI; ANDRADE; TIRYAKI; COSTA, 2019;
SOUZA, 2019).




Gréfico 15 - Perfil da amostra quanto variavel d_etnia, por edi¢cdo do ENADE.
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Fonte: Microdados EMADE 2012, 2015 = 2018

Mais da metade dos alunos, nas trés edicGes, afirmou dedicar entre uma e trés horas

semanais de estudo, conforme o Gréafico 16. O percentual de alunos que afirmou néo dedicar

tempo de estudo fora da sala de aula caiu, na edicdo de 2015, voltando a subir na edicdo de

2018. Cabe destacar que a dedicacdo de estudo fora da sala de aula é parte importante na

formagéo do discente e fator contributivo no seu desempenho académico (SANTQOS, 2012;
CAETANO; CARDOSO; MIRANDA; FREITAS, 2015; FERREIRA, 2015).

Gréfico 16 - Perfil da amostra quanto varidvel dedicH, por edicdo do ENADE.

Dedicagio horas de estudo por semana

7 e
1 S

LA
il
LS

Percentual
Lh
(=]
i

[ ] Nenhuma [ | thash [ ] 4ha7h ] shat12h [ Mais d12n

Fonte: Microdados EMNADE 2012, 2015 = 2018



99

No quesito leitura, o Gréafico 17 revela uma predominancia de estudantes que afirmou
ter lido um ou dois livros, fora a bibliografia do curso. E importante destacar que o nimero de
estudantes que afirmaram nao terem lido nenhum livro no ano seguiu aumentando, ao longo
das edicdes analisadas. Isso corresponde a 5.883 alunos em 2012, 7.674 alunos em 2015 e
10.512 em 2018. A média de proficiéncia em leitura do pais ndo figura entre as melhores,
mesmo comparando com paises menores da América Latina. Em 2018, ultimo dado do
Programa Internacional de Avaliacdo de Estudantes (PISA) disponivel, o Brasil esta em 4°
lugar, entre os paises da América Latina, atrds de Chile, Uruguai, Costa Rica e México, e na
572 posicao global, mantida a posi¢cdo (INEP, 2020). A leitura além da bibliografia do curso
desenvolve o senso critico do futuro profissional, além de contribuir para a sua formacéao

pessoal.

Gréfico 17 - Perfil da amostra quanto varidvel livros, por edi¢cdo do ENADE.
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4.1.4 Andlise descritiva Efeito dos Pares (P) — nivel alunos

A partir do Grafico 18, conclui-se que o perfil dos estudantes submetidos ao ENADE é
formado, predominantemente, por solteiros, grupo que responde por mais de 60% dos
respondentes. Apesar de ndo ser fator determinante, esse cenario pode sofrer influéncia do

perfil de idade observado, com 50% dos estudantes com uma idade até 26 anos.



Grafico 18 - Perfil da amostra quanto variavel d_ecivil, por edigdo do ENADE.
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Fonte: Microdados EMADE 2012, 2015 = 2018

4.1.5 Andlise descritiva Fatores Familiares e Socioeconémicos (F) — nivel alunos

A maior parte dos respondentes encontra-se no perfil de renda familiar entre a segunda

e terceira faixas de renda, que corresponde a 1,5 e 4,5 salarios minimos, respectivamente.
Essas faixas, juntas, respondem por um total de 49% em 2012, 54% em 2015 e 57% em 2018.

Ao analisar o gréfico, percebe-se mudanca consideravel em outras faixas, mais que dobrando

a participacao relativa de alunos com renda familiar até 1,5 salarios minimos, pertencentes,

portanto, as classes menos favorecidas, e uma queda na participacdo relativa das maiores

faixas de renda, ao longo das edicdes. E possivel que essa mudanca de cenério tenha relago

com as politicas de acesso e permanéncia no ensino superior.
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Gréfico 19 - Perfil da amostra quanto variavel renda, por edicdo do ENADE.
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As andlises descritivas da variavel d_afirm auxiliam na compreensdo do cenario
descritivo de renda (Gréfico 19). Isto porque o Grafico 20 mostra um cenario crescente para
alunos ingressantes por PAA.

Gréfico 20 - Perfil da amostra quanto & variavel d_afirm, por edicdo do ENADE.
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O Gréfico 21 revela que o percentual de bolsistas vem aumentando, representando
quase metade dos alunos, em 2018. Novamente, tal evidéncia é fruto das politicas de
incentivo para 0 acesso ao ensino superior privado, que conta com programas de bolsas para
mensalidades como contrapartida a uma série de incentivos fiscais.

No entanto, destaca-se que esta varidvel conta com inconsisténcias, que podem
conduzir a interpretagdes equivocadas. Isto porque a varidvel é levantada a partir do
questionario do estudante e, apesar do seu preenchimento ser limitado a estudantes que
recebam bolsas para mensalidades, foram identificadas observacdes com atribuicdo 1 para a
dummy relacionada a categoria administrativa (cat_adm) e 1 para a varidvel d_bolsa. Esse
cenario € incompativel com o conceito das variaveis, ja que a estudantes de instituicGes
publicas ndo se aplica o recebimento de bolsas para mensalidades. Tais achados foram
identificados e devidamente quantificados. O total de casos encontrados foram isolados e ndo

comprometeram a validade dos resultados.

Gréfico 21 - Perfil da amostra quanto a variavel d_bolsa, por edi¢cdo do ENADE.
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O perfil dos respondentes, quanto ao tipo de escola do ensino médio &,
majoritariamente, formado por egressos da escola publica. Considerando as criticas que

envolvem o ensino publico de nivel basico (que vai até o ensino médio/técnico), acerca da
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qualidade da oferta, investigacdo mais profunda desse dado pode trazer mais respostas sobre
os fatores de desempenho; tal aprofundamento néo foi objeto desta pesquisa.

Gréfico 22 - Perfil da amostra quanto variavel escpub, por edicdo do ENADE.
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Fonte: Microdados EMADE 2012, 2015 = 2018

Sobre a situagdo de residéncia, cabe esclarecer que, entre os dados do grupo “nédo
mora sozinho”, que responde por mais de 90% em todas as edi¢des analisadas, estdo todos os
casos possiveis de moradia, seja com pais, demais familiares, amigos, residéncias estudantis,

pensionatos, etc. Esse desdobramento néo foi aprofundado nesta pesquisa.

Graéfico 23 - Perfil da amostra quanto variavel d_moraso, por edigdo do ENADE.
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4.1.6 Analise descritiva Peculiaridades do Sistema Educacional (1) — nivel alunos

Uma caracteristica presente nos cursos de Ciéncias Contabeis é confirmada pelos
dados pesquisados: a predominéncia das matriculas no turno noturno. E comum que alunos
desse curso estejam no mercado de trabalho ou ingressem ainda nos primeiros semestres do
curso, o que justifica a demanda pelos cursos noturnos. Outra ligacdo entre estes dados € a
participacdo majoritaria do ensino particular: entre as IES particulares, a oferta do curso é,

quase sempre, noturna, justificando o perfil aqui evidenciado.

Gréfico 24 - Perfil da amostra quanto varidvel d_not, por edi¢do do ENADE.
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4.1.7 Anélise descritiva Recursos dos Cursos e Institui¢des (R) — nivel IES

As notas padronizadas atribuidas as IES compdem a base de dados do CPC e séo
calculadas a partir da metrica divulgada pelo INEP, na documentagdo que acompanha a
divulgacdo das bases de dados. Entre a composicdo da nota estd a resposta que o aluno
forneceu no questionario do estudante do ENADE, para cada questdo relacionada ao item sob

analise. A nota é calculada em percentual e, depois, padronizada, podendo variar entre 0 e 5.
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A nota de infraestrutura contou com minimas de zero em todos os anos analisados,
sendo 114 estudantes vinculados a IES nessa condicdo, em 2012, 82 em 2015 e 70 em 2018; o
que sinaliza uma melhora na distribuicdo. Entretanto, dados dos demais quartis mostram que
ndo houve uma manutencdo da pontuacdo. A queda da mediana, por exemplo, indica que,
enquanto em 2012, pelo menos, 50% dos estudantes estavam vinculados a IES com notas

iguais ou superiores a 4, em 2015 e 2018 esse dado ficou em 3,1 e 3,2, respectivamente.

Gréfico 25 - Perfil da amostra quanto variavel np_infra, por edicdo do ENADE.
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O aumento da distancia interquartil, observado entre o terceiro quartil e o “bigode”
superior indica um aumento no numero de alunos com vinculo a IES de nota inferior a 4.
Precisamente, em 2012 esse dado correspondia a 22.981 alunos, subindo para 42.395 e 40.454
em 2015 e 2018, respectivamente. Desconsiderando a hipotese de o estudante mudar de IES,
pois 0 ENADE conta com estudantes diferentes a cada edicdo, esse dado significa que a IES
perdeu pontos na avaliacao.

No quesito regime de trabalho dos docentes, é perceptivel uma melhora no cenario, ao
longo das edigGes, conforme Grafico 26. Essa variavel é calculada a partir de docentes que

estdo vinculados as IES em, pelo menos, 20h semanais, desconsiderando os horistas.
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Grafico 26 - Perfil da amostra quanto variavel np_rt, por edicdo do ENADE.
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Em 2012, a “caixa” era maior, indicando que 50% dos estudantes eram de IES com
notas padrdo entre 2,6 e 4,6, com melhora do cenario em 2015. A diminuicdo da "caixa",
especialmente no ano de 2018, revela que 50% das IES tém notas entre 3,9 e 5 e a falta da
marcagdo do terceiro quartil também revela uma melhora: o dado do terceiro quartil é o
mesmo do valor méximo e mostra que, pelo menos, 25% dos estudantes eram de IES com
nota 5. Esse dado é importante, visto que pesquisas revelaram que contar com docentes com
vinculo as IES, situacdo na qual podem se dedicar mais a pesquisa e contar com
oportunidades de qualificacdo e troca de experiéncias contribui com o desempenho académico
(SANTOS, 2012; CAETANO; CARDOSO; MIRANDA; FREITAS, 2015; FERREIRA,
2015).

Quanto a formacdo do corpo docente, representada a seguir pelas notas padronizadas
de mestres e doutores das IES as quais os alunos estdo vinculados, os graficos revelam dois
cenarios muito diferentes. Enquanto o boxplot da nota de mestres revela uma situacdo que,
apesar de ndo ser a ideal, apresentou melhoras ao longo das edi¢cfes, a nota de doutores se

manteve em um nivel baixo nos trés anos.
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Grafico 27 - Perfil da amostra quanto variavel np_me, por edicdo do ENADE.
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Na nota de mestres, os dados revelam que 50% dos estudantes estavam vinculados a
IES com notas de, pelo menos, 3, em todas as edi¢des, destacando a melhora no ano de 2018,
guando 75% contavam com notas de, pelo menos, 3,3. Em todas as edi¢Ges, havia estudantes
vinculados a IES com nota padronizada igual a zero, sendo 91 estudantes em 2012, 195 em
2015 e 305 em 2018.

Infelizmente, cenario muito diferente envolve a nota padronizada de doutores (Gréfico
28). O deslocamento das “caixas” para mais proximas ao eixo horizontal revela que a maioria
dos alunos esta vinculada a IES com avaliacdo ruim, nesse quesito. Em todos os anos, 75%
dos alunos estavam vinculados a IES com nota padronizada de doutores inferior a 3, o que
significa um baixo percentual de docentes com essa formacdo. A oferta de programas stricto
sensu, na area de Contabilidade avangou um pouco, no Brasil. Atualmente, conta-se com 34
programas, segundo a Plataforma Sucupira, da Coordenacdo de Aperfeicoamento de Pessoal
de Nivel Superior (Capes), 13 deles oferecendo doutorado académico e 2 ofertando doutorado
profissional.

Contudo, cabe salientar que essa métrica, nos dados dessa pesquisa, ndo leva em
consideracdo formacdo especifica em suas respostas. Ou seja, ndo é considerado o fato de
haver ou ndo doutores em Ciéncias Contabeis lecionando em cursos de Ciéncias Contabeis,

mas, sim, o fato de haver doutores lecionando.
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Gréfico 28 - Perfil da amostra quanto variavel np_dr, por edi¢do do ENADE.
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4.1.8 Andlise descritiva Efeito dos Pares (P) — nivel IES

A variavel idade_M revela o perfil da média de idade dos alunos, entre as IES e,
conforme aponta o boxplot, ndo apresentou variagcdes substanciais, ao longo das edicdes,

excetuando-se os casos de dados extremos € um aumento da “caixa”, no ano de 2015.

Gréfico 29 - Perfil da amostra quanto varidvel idade_M, por edi¢cdo do ENADE.
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Quanto a situacdo de renda media entre as IES, percebe-se uma queda no padrdo dos
boxplots, ao longo das edigdes. Enquanto em 2012 50% dos estudantes estavam vinculados a
IES cuja renda media era até 4,5 salarios minimos, em 2018, esse mesmo percentual estava
vinculado a IES com renda media que ndo passava de 3 salarios minimos e esse dado se

comunica com o cenério observado na distribuicdo da variavel renda, no nivel do aluno.

Gréfico 30 - Perfil da amostra quanto variavel renda_IES por edicdo do ENADE.
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Fonte: microdados EMADE 2012, 2015 = 2018

Destaca-se que o perfil de renda para a variavel renda_IES é composto por 7 faixas,
cuja métrica é a mesma utilizada pelo INEP, com a primeira faixa correspondendo a valores
até 1,5 salarios minimos (categoria basal da pesquisa, classificada como faixa 0) e a ultima

faixa, com valores acima dos 30 salarios minimos (classificada como faixa 6).

4.1.9 Anadlise descritiva Peculiaridades do Sistema Educacional (I) — nivel IES

Conforme apontado na revisdo da literatura, a composi¢cdo dos examinados revela que
mais de 80% estdo vinculados a IES privadas. Em 2012, 37.913 alunos eram de IES privadas;
esse numero correspondia a 46.835, em 2015 e 44.445 em 2018, respectivamente. E um dado
gue nao traz surpresas, pois, segundo os dados do CES, divulgados pelo INEP, hd um maior

numero de cursos de Ciéncias Contabeis em IES privadas do que em publicas.
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Grafico 31 - Perfil da amostra quanto a variavel cat_adm, por edigdo do ENADE.
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Fonte: Microdados EMADE 2012, 2015 = 2018

Os dados das notas por modalidade evidenciam que a diferenca entre o desempenho
das instituicdes publicas e privadas foi mais acentuada no ano de 2015, edicdo que contou
com melhor desempenho geral para o curso, conforme exposto no tépico 3.6.1. Em 2018,
apesar de ndo apresentar nota zero, as notas minimas estdo, obviamente, muito longe do

esperado e o desempenho geral caiu.

Quadro 6 - Estatistica descritiva nota bruta por Categoria Académica

Ano Cat. Acad Min PQ Média Mediana TQ Max
2012 Privada 0 25 34,3 33,5 429 85,6
2012 Pablica 0 27,1 37,2 36,4 46,6 85

2015 Privada 0 30,7 39,8 39,1 48,3 91,9
2015 Pablica 0 35,9 45,6 45,3 55,3 94,4
2018 Privada 1,1 27,5 36,1 35,2 43,6 89

2018 Publica 3,8 30,8 40,5 39,7 49,5 90,1

Fonte: elaborado pela autora (2021)

A organizagdo académica é a caracteristica que segmenta as IES em universidades,
faculdades e centros universitarios, por exemplo. Para esta pesquisa, houve a separagédo
apenas em duas categorias. A partir do Gréafico 32, observa-se que houve um aumento na
participacdo relativa das universidades, quase alcancando a metade, em 2018. Esse dado é
positivo, visto que, entre as exigéncias do MEC para o reconhecimento como universidade

esta a oferta de cursos de todas as areas do conhecimento, a indissociabilidade entre ensino,
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pesquisa e extensdo, um terco do corpo docente formado por mestres e doutores, um terco dos
docentes em regime integral, além de contar com, pelo menos, 60% dos cursos reconhecidos
ou em processo de reconhecimento pelo MEC', além de ofertar regularmente cursos stricto

Sensu.

Grafico 32 - Perfil da amostra quanto variavel org_acad, por edicdo do ENADE.
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Fonte: Microdados EMADE 2012, 2015 = 2018

A variavel regiao_curso ndo foi identificada na literatura como varidvel de controle,
estando os registros limitados e considera-la apenas nas analises descritivas dos dados. A
excecao esta no estudo de Ferreira (2015), que considerou a regido como dummy dicotdmica,
separando Sul e Sudeste das demais. Entretanto, devido aos resultados apresentados nas
analises descritivas, seja quanto a concentracdo de estudantes em algumas regides como
acerca do desempenho observado em cada regido, a mesma foi selecionada como variavel de

controle exploratoria, categorizada como dummy politémica.

7 Dados disponiveis em: http:/portal.mec.gov.br/pet/127-perguntas-frequentes-911936531/educacao-
superior-399764090/116-qual-e-a-diferenca-entre-faculdades-centros-universitarios-e-universidades.



http://portal.mec.gov.br/pet/127-perguntas-frequentes-911936531/educacao-superior-399764090/116-qual-e-a-diferenca-entre-faculdades-centros-universitarios-e-universidades
http://portal.mec.gov.br/pet/127-perguntas-frequentes-911936531/educacao-superior-399764090/116-qual-e-a-diferenca-entre-faculdades-centros-universitarios-e-universidades
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Gréfico 33 - Perfil da amostra quanto variavel regiao_curso, por edi¢do do ENADE.

Regido do curso
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Fonte: Microdados EMADE 2012, 2015 = 2018

A distribuicdo mantém uma constancia, com maior concentracdo na regido Sudeste,
seguida pelas regides Sul e Nordeste, respectivamente. Prudente destacar que a concentracdo
da regido Sul é afetada pela instituicdo Universidade do Oeste do Parana (Unopar), cuja sede
e cadastramento dos cursos sdo no estado do Parand, mas conta com estudantes de todas as
regides do pais, na modalidade EAD, sendo uma das maiores redes do Brasil.

Na descritiva das notas por regido, um dado interessante é que a regido Norte,
historicamente com menor desempenho médio no exame alcangou nota minima, em 2015,
muito superior as demais. A regido Nordeste foi a Gnica a pontuar zero em duas edicdes. As

notas maximas, nas trés edi¢des, sdo compartilhadas entre as regides Centro-oeste e Sudeste.

Quadro 7 - Estatistica descritiva nota bruta por Regido

Ano Regido Min PQ Média Mediana TQ Max
2012 Norte 0 24,4 32,6 31,9 40 78,8
2012 Nordeste 0 24,8 34,1 33,2 42,5 84,3
2012 Sudeste 0 24,9 34,8 33,8 43,8 85
2012 Sul 0 27,5 36,8 35,9 45,5 84,3
2012 Centro-oeste 1,9 24,3 33 31,9 41,1 85,6
2015 Norte 8,2 30,6 39,3 38,7 47,2 81,6
2015 Nordeste 0 31,4 40,7 40 49,4 86,4
2015 Sudeste 2,5 32,7 42,2 41,5 51,1 94,4
2015 Sul 3,2 30,8 40,1 39,4 48,6 89,4
2015 Centro-oeste 3,2 29 38,1 36,8 46 85
2018 Norte 54 27,1 34,6 33,7 41,7 76,5
2018 Nordeste 5,6 27,4 36,2 35,2 44,3 84,1
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2018 Sudeste 1,1 29,3 38,2 37,3 46,3 89
2018 Sul 1,9 27,2 35,8 34,9 43,5 87,4
2018 Centro-oeste 3,1 26,9 35,8 34,6 43,4 90,1

Fonte: elaborado pela autora (2021)

4.2 MODALIDADE DE ENSINO E DESEMPENHO ACADEMICO

O Quadro 8 evidencia as estimacfes dos quatro modelos selecionados para o reporte.
Ao estimar o Modelo_nulo, foi calculado o ICC (p), que mensura a propor¢do da variancia
que é devida a variabilidade entre os grupos (RAUDENBUSH e BRYK, 2002, p. 24). Os
resultados foram 10,34%, 14,17% e 13,54%, respectivamente para 2012, 2015 e 2018. Esses
valores indicaram que a estimacdo por regressao multipla tradicional ndo era indicada. A
literatura em estatistica indica que um ICC a partir de 5% é suficiente para a aplicacdo do
MHL. Em educacdo, o historico dos estudos revela que € dificil encontrar valores de ICC
maiores que 10% e os valores aqui encontrados reforcam a necessidade de modelos
hierarquicos.

Como parte das analises, foi estimado o Modelo_MOD, incluindo apenas a variavel
explicativa de interesse, MOD. O objetivo aqui era verificar o comportamento isolado da
variavel no modelo, ndo tendo a intencéo de explicar a variancia a partir desta estimacéo.

Destaca-se que as interpretagdes em MHL sédo feitas considerando valores médios e
ndo o desempenho individualizado por estudante examinado, diferente da interpretacdo
encontrada em Caetano, Cardoso, Miranda e Freitas (2015), com dados de 2009, e Klug,
Machado, Menezes e Lemos (2018), com dados de 2015, que também testaram a modalidade,
isoladamente, e encontraram significancia a 1% e 10%, respectivamente, mas através de
regressdo simples. Ambos os estudos contém fragilidades metodoldgicas quanto a estimacao
dos pardmetros e, consequentemente, interpretacdo dos resultados.

Nesta pesquisa, para 0 ano de 2012, a variavel ndo foi significativa, piorando o
modelo, aumentando a variancia no nivel da IES e ndo produzindo efeito no nivel do aluno.
Nos anos seguintes, a variavel foi significativa a 0,1%, apresentando erros-padrdo muito
baixos. Os coeficientes diferiram entre os dois anos, mas ambos positivos, o que indica que
estudantes da modalidade presencial tém, em média, desempenho superior. Em 2015, o
coeficiente indica que a media da modalidade presencial é superior a média da modalidade
EAD em 3,63 pontos; enquanto em 2018, esse valor foi de 1,12 pontos. Quanto a variancia, o
Modelo_MOD né&o contribuiu para a sua reducdo, em nenhum dos niveis. Como sinalizado, o
modelo ndo apresenta poder preditivo.



Quadro 8 - Estimagdo dos modelos hierarquicos 2012, 2015 e 2018.

Modelo_nulo Modelo_ MOD Modelo_full_Randomslope Modelo_InterRandomslope
Efeitos fixos Coef Esrfgr t Sig Coef E?ftr((j)r t Sig Coef ESrtr?)r t Sig Coef ESrtr(cjw t Sig
2012| 35,03 0,18 200,00 *** 3522 0,44 80,75 ok 27,71 2,60 10,65 *okk 16,44 4,32 3,81 ek
Intercepto 2015| 41,33 0,19 221,80  *** 37,78 3,70 102,01 *** | 32,36 2,30 14,05 ok 27,80 3,55 7,82 ok
2018| 36,91 0,18 207,10  *** 3583 0,29 121,568  *** 27,30 2,07 13,23 ok 24,00 2,64 9,07 faladed
2012 -0,19 041  -047 0,01 0,90 0,02 11,32 3,62 3,13 folal
MOD 2015 3,63 0,33 11,07 kk 1,89 0,64 2,97 o 5,33 2,87 1,86
2018 1,12 0,24 4,62 ok 1,67 0,57 2,93 o 3,40 1,90 1,79
2012 0,31 0,31 0,99 -0,40 093 -043
d_not 2015 -1,41 024  -586 Kok -249 063 -3,93 ok
2018 -1,17 022  -540 ok -282 045 -6,21 ok
2012 0,00 0,01  -0,20 0,05 0,02 2,58 fal
c_idade 2015 -0,05 001 -547 Kok 0,06 0,01 4,20 ok
2018 -0,08 001 -9,37 ok 0,01 0,01 1,16
2012 -1,43 0,12 -12,02  #*x -1,43 0,12 -12,03  ***
d_sexf 2015 -2,62 0,11  -24,89  xxx -2,62 0,11 -2496  ***
2018 2,77 0,10 -26,91  xxx -2,75 0,10 -26,78  ***
2012 0,75 0,13 5,75 *okk 1,77 0,33 5,32 ok
d_etnia 2015 0,65 0,11 5,86 ok 1,31 0,22 5,97 ok
2018 0,69 0,11 6,26 *okok 1,42 0,21 6,87 ok
2012 2,04 0,19 10,74 ok ok 2,05 0,19 10,77 kel
dedicH_1a3h |2015 1,26 0,20 6,23 *okok 1,25 0,20 6,19 ok
2018 0,67 0,19 3,56 ok 0,66 0,19 3,52 ok
2012 3,65 0,22 16,73 ok 3,66 0,22 16,76 ek
dedicH_4a7h |2015 2,56 0,22 11,76 *okok 2,55 0,22 11,70  **=
2018 1,75 0,20 8,60 ok 1,75 0,20 8,58 ok
. 2012 4,57 0,30 15,33 ok 4,57 0,30 15,36 folala
dedicH_8 a 12h
- 2015 3,25 027 12,12 ok 3,24 027 12,11 ok

vTT



2018 240 025 943  xxx | 237 025 935  xxx

_ _ 2012 446 036 1243 x| 445 036 12,41  *xx

dEd'cq—zﬁ‘a's de | 5015 355 0,29 1222 x| 352 029 12,14  *xx

2018 263 028 935  xxx | 262 028 932  *xx

2012 059 018 322  *x | 059 018 323  **

livros_1ou2 |2015 0,46 0,16 2,87 ok 0,46 0,16 2,91 **
2018 001 014 0,10 003 014 022

2012 099 020 501  *+x | 098 020 4,98  **=

livios 3a5 | 2015 0,86 017 509  *+x | 088 017 518  ***

2018 082 016 523 *xx | 084 016 533  *xx

2012 0,87 026 339  *+x | 087 026 336  **

livios 628 | 2015 0,85 023 370 +x | 084 023 368  *x

2018 059 023 254 * 061 023 265  **

2012 095 026 362 *** | 095 026 361  ***

livros_mais de 8 | 2015 152 022 685 x| 151 022 682  ***

2018 1,08 022 485  sxx | 1,09 022 491  ***

2012 1,15 014 825  +xx | -118 014 845  ***

d_ecivil_Solteiro | 2015 -0,67 0,12 -5,51 Hok ok -0,76 0,12 -6,25 faleie

2018 052 012 416  *xx | 059 012 472  ***

2012 113 025 450  +xx | 1,12 025 443  xx*

renda_1,5a3 SM | 2015 159 019 857  xx | 152 019 818  ***

2018 083 016 536 *xx | 080 016 519  *x=

2012 184 026 7,20 x| 181 026 7,05  ***

renda_3 a 4,5 SM | 2015 277 019 1428  xxx | 265 019 13,65  ***

2018 1,82 017 1085 +xx | 1,76 017 1050  ***

2012 266 027 986  *xxx | 262 027 9,68  *x

renda_4,5a 6 SM | 2015 362 021 1690 +x | 348 021 16,23  *xx

2018 302 020 1477  xxx | 294 020 14,38  *xx

renda_6 a 10 SM | 2012 351 027 12,78  #xx | 346 028 12,57  **x

GTT



2015 488 022 2178 kxx | 473 023 2108 xx*
2018 425 022 1955 *xx | 415 022 19,08  ***
2012 476 033 1464 xxx | 471 033 1445 *x*
re“dagﬁ/loaw 2015 675 028 2450 +x+ | 661 028 2396
2018 6,39 029 2199 xxx | 625 029 2149  xx*
_ 2012 522 065 809 *xx | 516 065 7,99  ***
re“da—g‘,?/'ls de 30 | 5915 760 0,62 1222  wxx | 741 062 11,92  *xx
2018 58 065 900 *xx | 565 065 876  ***
2012 037 016 239 * 036 016 234  *
d_afirm 2015 055 014 406  *x+ | 053 014 390  ***
2018 162 013 1242 s+ | 157 013 12,07  ***
2012 255 014 1792 *x+ | 254 014 17,86 ***
d_bolsa 2015 224 013 1758 *xx | 221 013 17,39 %
2018 131 013 1036 *#* | 129 013 1022  ***
2012 019 015  -1,27 019 015 -1,21
escpub 2015 1,16 015 7,81  sxx | -109 015 -7,36  ***
2018 1,38 015 944  sxx | -134 015 917  *x*
2012 002 025 0,08 002 025 0,10
d_moraso | 2015 046 020 227 * 051 020 25 @ *
2018 0,78 019 424  xxx | 082 019 443  xx*
2012 303 057 529 *xx | 298 056 531  ***
cat adm 2015 386 054 710 +x+ | 384 054 7,08  *x*
2018 273 052 523  xxx | 277 052 530  *x*
2012 131 042 311 =+ | 129 041 312  **
org_acad 2015 1,19 0,41 2,93 *x 1,21 0,41 2,98 foled
2018 049 037 135 054 036 150
_ 2012 175 064 2,73  *x | 1,75 064 2,74  **
reg'aorace‘;trgo—“o 2015 111 059 1,88 114 059 1,93
2018 160 055 291  ++ | 1,69 055 309  **

oTT



_ 2012 217 061 359  xxx | 235 0,60 3091  ***
reg'aoagsﬂgso—su 2015 168 056 298  *+ | 172 056 306  **
2018 257 052 491  #xx | 262 052 500 = ***
2012 249 065 381  xxx | 260 065 415  ***
regiao_curso_Sul | 2015 047 061 0,78 057 061 094
2018 139 057 2,42 * 157 057 273  **
_ 2012 048 067 0,71 056 067 0,83
reg'ﬁ&‘fggfgc‘* 2015 095 065 -148 091 065 1,42
2018 001 060 0,02 001 060 -0,02
2012 113 015 7,39  **+ | 1,10 0,15 7,25  ***
np_infra | 2015 094 014 655  x+x | 093 014 649  *xx
2018 057 014 418  *xx | 058 014 422  ***
2012 017 018 091 018 018 1,00
np_me 2015 039 017 225 * 040 017 232 *
2018 030 015 1,99 * 029 015 194 .
2012 036 016 230 * | 039 015 -258  *
np_dr 2015 005 017 0,28 004 017 025
2018 045 015 300  *x | 047 015 314  **
2012 030 013 2,30 * 031 013 2,38 *
np_rt 2015 030 013 2,22 * 028 013 211 *
2018 002 012 015 002 012 0,16
2012 027 007 415 wxx | 027 006 -409  ***
idade M | 2015 027 006 456  **x | 023 006 -386  ***
2018 0,08 005 -157 0,04 005 -075
2012 0,76 031 245 * 488 130 376  **
renda_IES | 2015 222 027 824  +x | 354 110 321  **
2018 223 028 808 *xx | 308 080 385  ***
2012 079 099 0,80
MOD*d_not
2015 131 069 1,91

LTT



2018 2,26 0,52 4,39 ekl
2012 -0,07 0,02 -3,16 *x
MOD*c_idade |2015 -0,16 0,02 -9,82 ekl
2018 -0,15 0,02 9,82 Hkk
2012 -1,21 0,36 -3,36 ekl
MOD*d_etnia | 2015 -0,87 0,25  -3,46 ok
2018 -1,02 0,24 -4,22 el
2012 -4,21 1,33 -3,17 il
MOD*renda_IES | 2015 -1,34 1,12 -1,20
2018 -0,95 0,85 -1,12
Efeitos aleatdrios Var Sg\j/ Var gte(\j/ Var g’:\j/ Var Sg\j/
2012 | 17,43 4,18 17,44 4,18 11,23 3,35 5,31 2,30
ID_IES - oo (Ugj | 2015 | 23,68 4,87 23,69 4,87 6,45 2,54 5,42 2,33
2018 | 21,07 4,59 21,06 4,59 6,95 2,64 5,96 2,44
2012 | 151,21 12,30 151,21 12,30 145,55 12,06 145,49 12,06
Residual - o*‘eg) | 2015 | 143,42 11,98 143,10 11,96 135,72 11,65 135,44 11,64
2018 | 134,51 11,60 134,46 11,60 126,96 11,27 126,63 11,25
2012 24,85 4,99 19,22 4,38
MOD - 1y; (Uuy) | 2015 15,74 3,97 13,77 371
2018 23,10 4,81 22,27 4,72
2012 -0,72 -0,62
Toy - COV(Ugj, Ugj) | 2015 -0,52 -0,43
2018 -0,76 -0,75
Estimativas
2012 10,34% 10,34% 7,16% 3,52%
ICC (p) 2015 14,17% 14,20% 4,54% 3,85%
2018 13,54% 13,54% 5,19% 4,49%
AIC 2012 356814.5 356816.3 355004.1 354982.4

8TT



2015 429421.3 429300.8 426076.3 425970.1
2018 408350.4 408331.2 405040.0 404910.8
2012 356840.7 356851.2 355361.6 355374.8
BIC 2015 429448.1 429336.5 426441.7 426371.2
2018 408377.1 408366.6 405403.6 405310.0
2012 -178404.3 -178404.2 -177461.1 -177446.2
loglik 2015 -214707.7 -214646.4 -212997.2 -212940.1
2018 -204172.2 -204161.6 -202479.0 -202410.4
2012 356808.5 356808.3 354922.1 354892.4
Deviance 2015 429415.3 429292.8 425994.3 425880.1
2018 408344.4 408323.2 404958.0 404820.8
2012 45252 45252 45252 45252
N° observagdes | 2015 54813 54813 54813 54813
2018 52560 52560 52560 52560
2012 710 710 710 710
N° grupos 2015 817 817 817 817
2018 836 836 836 836
Nivel de significancia:  (***) 0,001 (**)0,01 (*)0,05 (.)0,1 ( ) Nao significante

Fonte: elaborado pela autora (2021).
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Conforme exposto no capitulo anterior, as variaveis do nivel 1 foram inseridas, uma a
uma; depois as varidveis do nivel 2. Utilizando os critérios encontrados em Raudenbush e
Bryk (2002) e Snijders e Bosker (2012) e, convergindo com o objetivo, foram inseridos
efeitos aleatorios na inclinacdo da variavel MOD, de modo a verificar se o desempenho das
modalidades sofre influéncia da IES; ou seja, aqui a intencdo era analisar se a relacdo entre a
variavel explicativa, MOD, e a variavel dependente, NG, difere, a depender da IES a qual o
estudante esteja vinculado, resultando em trés efeitos aleatérios: originados do nivel 2, com
efeito no intercepto (ug) e na inclinagdo (uyj) e originados do nivel 1 (€;), surgindo o
Modelo_full_Randomslope.

Além dos efeitos aleatdrios na inclinagdo, as interagdes plausiveis foram inseridas,
todas com MOD, por ter apresentado inclinacdo aleatéria significante, seguindo a orientacédo
de Snijders e Bosker (2012, p. 150) e as discussdes tedricas levantadas em Santos (2012) e
Ferreira (2015). Assim, tem-se 0 Modelo_InterRandomslope, aqui analisado e discutido.

Cabivel esclarecer que, a partir da insercdo das interacGes, a interpretacdo dos
coeficientes é diferente, pois, agora, a relacdo entre a variavel explicativa e a variavel de
interesse passa a sofrer influéncia de outra variavel. Em se tratando de interacdo entre
variaveis dummy, essa interpretacdo é ainda mais complexa, conforme Rabe-Hesketh e
Skrondal (2012) e Finch, Bolin e Kelley (2019).

Adicionalmente, reforgca-se que o coeficiente estimado deve ser lido como dentro de
cada IES, e ndo entre todos os estudantes analisados. Nesse caso, a estimacdo deve ser lida
como a diferenca média entre os grupos de estudantes vinculados a EAD e ao presencial, em
determinada IES J. Nao ha comparacdo entre alunos, individualmente.

Aqui, hd quatro interagdes, sendo duas entre variaveis categoricas dicotdmicas do
nivel 1, uma entre uma variavel continua e uma dicotdmica do nivel 1; e uma interagdo cross-
level, entre uma dicotbmica nivel 1, MOD, e uma politbmica nivel 2, renda IES. A
interpretacdo seguira, sempre, a categoria basal da variavel. O quadro a seguir traz o esquema
de interacOes e seus resultados, relembrando a configuracdo de cada variavel, para melhor

compreensao:

Quadro 9 - Esquema interpretativo de interagdes entre variaveis

y10 | MOD Presencial - 1 EAD -0
v20 |d_not Noturno - 1 diurno/integral - 0
v50 | d_etnia Brancos e amarelos - 1 Negros, pardos e indigenas - 0
v30 |c_idade Idade centralizada
v09 | renda_IES Politbmica ordinal - 0 a 6
2012 2015 2018
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EAD diurno/integral v00 16,44 27,80 24,00

MOD*d not EAD no.turn.o . y00 +y20 16,04 25,31 21,18

- Presencial diurno/integral v00 +y10 27,76 33,13 27,40

v140 Presencial noturno y00 +y10 + y20 +y140 28,14 31,95 26,84
Efeito que o turno tem sobre a modalidade 2012 2015 2018

Efeito no EAD: -0,40 -2,49 -2,82

Efeito no presencial: 0,38 -1,18 -0,56

2012 2015 2018

MOD*c_idade EAD - v00 +y30 16,49 27,86 24,01
Presencial (y00 + y10) + (y30 + y150) 27,74 33,03 27,26

v150 | Efeito que a idade tem sobre a modalidade 2012 2015 2018
Efeito no EAD: 0,05 0,06 0,01

Efeito no presencial: -0,02 -0,10 -0,14

2012 2015 2018

EAD negros, pardos e indigenas v00 16,44 27,80 24,00

MOD*d etnia EAD brancos e amarelos ¥00 + y50 18,21 29,11 25,42

- Presencial negros, pardos e indigenas  y00 + y10 27,76 33,13 27,40

v160 Presencial brancos e amarelos y00 +y10 + y50 + y160 28,32 33,57 27,80
Efeito que a etnia tem sobre a modalidade 2012 2015 2018

Efeito no EAD: 1,77 131 1,42

Efeito no presencial: 0,56 0,44 0,40

2012 2015 2018

MOD* EAD ¥00 + 09 21,32 31,34 27,08

renda_IES | Presencial (y00 +v10) + (y09 + y11) 28,44 35,33 28,71

v11 | Efeito que a renda média da IES tem sobre a modalidade 2012 2015 2018
Efeito no EAD: 488 354 3,08

Efeito no presencial:

068 220 213

Fonte: elaborado pela autora (2021)

Ao considerar as interpretacbes do Quadro 9, cabe destacar o comportamento de

significancia das variaveis envolvidas na interacdo, ao sair do Modelo_full _Randomslope para

0 Modelo_InterRandomslope, reiterando que, agora, a interpretacdo é condicionada a

interacdo; logo, ao ler-se a variavel isolada no modelo, é necessario compreender que essa

leitura é referente a0 momento em que a dummy é 1 e a variavel com a qual interagiu é 0.

Para a interacdo entre modalidade e turno do curso:

e Em 2012, MOD ndo teve significincia no modelo sem interagdes, sendo

significativa a 1% apds as interagdes; enquanto em 2015 e 2018, perdeu poder

preditivo, passando de 1% para 10%. Essa € a leitura para o cenario de modalidade

presencial (dummy 1) e turno diurno/integral (0).

e d_not ndo teve sua significAncia alterada, entre os modelos com e sem interagdes,

para nenhum dos anos: manteve-se sem significancia em 2012 e significante a 0,1%

em 2015 e 2018. Seguindo a mesma ldgica acima, estes dados referem-se a leitura para

turno noturno (1) e modalidade EAD (0), cujo efeito é negativo.
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e MOD*d_not ndo apresentou significancia em 2012, sendo significante a 10% em
2015 e 0,1% em 2018. Essa leitura é para curso presencial e noturno, cujo efeito é
positivo em 2012 e negativo em 2015 e 2018.

e Para a analise do cenario de curso EAD e diurno ou integral, considera-se o

intercepto ou a media geral, significante a 0,1% em todos 0s anos.

Para a interacdo entre modalidade e idade do estudante:

e c_idade, em 2012, ndo teve significancia no modelo sem interacbes, apresentando
1% apods as interacdes; 2015 permaneceu significante a 0,1% e 2018 deixou de ser
significante apods as interagdes. Essa leitura da variavel é para o efeito isolado da idade
no EAD, que é positivo, mas proximo de zero, conforme Quadro 8 e Quadro 9.

e MOD*c_idade foi significante a 0,1% em todos 0s anos, representando o efeito da

idade no presencial, que também é baixo, mas agora negativo.

Para a interacdo entre modalidade e etnia do estudante:

e Em 2012, MOD ndo teve significancia no modelo sem interacbes, sendo
significativa a 1% ap0s as interacdes; enquanto em 2015 e 2018, perdeu poder
preditivo, passando de 1% para 10%. Essa € a leitura para o cenario de modalidade
presencial (dummy 1) e estudantes declarados negros, pardos ou indigenas (0).

e d_etnia ndo teve sua significancia alterada, ao incluir as interaces, em nenhum dos
anos, mantendo-se a 0,1% em 2012, 2015 e 2018. Esta leitura da variavel é para
declarados brancos ou amarelos e de modalidade EAD. A inclinacdo é positiva nos
trés anos.

e MOD*d_etnia foi significante a 0,1% nos trés anos. A leitura aqui é dos estudantes
do presencial que se declararam brancos ou amarelos. A inclinagdo é positiva, mas

com efeito muito menor.

Para a interacdo entre modalidade e renda média da IES:

e renda IES apresentou maior nivel de significancia em 2012, ao incluir as
interacBes, chegando a 1%, enquanto os niveis permaneceram inalterados em 2015,
com 1%, e 2018, com 0,1%. Nesta leitura, observa-se o efeito da renda média da IES

no desempenho do EAD, que € positivo e com inclinacdo mais acentuada.
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e MOD* renda_IES foi significante e positivo a 1% em 2012, com inclinacdo
proxima de zero, e ndo teve poder preditivo em 2015 e 2018. Este é o efeito sobre o

desempenho da modalidade presencial.

Esta analise das interacGes plausiveis € importante para a compreensdo dos resultados
do modelo, bem como do cenério no qual a EAD esta inserida.

Segundo o Quadro 9, o efeito do turno noturno na modalidade EAD é negativo em
todos os anos, para a EAD, sendo mais acentuadas as inclinagdes em 2015 e 2018. Alunos
matriculados no noturno tendem a apresentar desempenho médio inferior. No presencial, esse
efeito € menor. Esta interpretacdo merece cuidado, pois a alocacdo de turno, para a EAD, é
mais complexa.

Segundo os critérios do MEC, divulgados nas notas técnicas e manuais anexados aos
microdados, a informacéo do turno é dada pela IES, mas o efeito pratico dessa vinculacéo, na
EAD, se manifesta nos encontros presenciais nos polos de apoio ou em casos de atividade
sincrona. Para esta Ultima, o nivel de desenvolvimento das atividades pode ser comprometido
pelas caracteristicas do ambiente familiar dos estudantes, por exemplo, visto que um
percentual muito pequeno mora sozinho.

N&o h& muitos trabalhos dedicados ao ensino superior que tenham utilizado o turno
como variavel de controle. O trabalho de Ferreira (2015), que analisou 0 ENADE 2012, havia
considerado a variavel do turno do curso para os testes, mas a mesma foi excluida dos seus
resultados, por ndo apresentar significancia a 5%. O modelo testado pela autora corresponde
ao Modelo_full desta pesquisa, disponivel no Apéndice IV e nédo foi indicado como o melhor
ajustado aos dados.

O efeito da dummy de etnia € positivo, tanto para a EAD quanto para o presencial, com
maior efeito na EAD. Isso significa que ser aluno da EAD e ter se declarado branco ou
amarelo tem um potencial de incremento de cerca de 70% na média geral, comparado a
categoria basal de negros, pardos e indigenas. Resultados na mesma direcdo foram
encontrados por Santos (2012), Ferreira (2015) e Rodrigues, Resende, Miranda e Pereira
(2016).

Ferreira (2015, p. 36), ainda advoga que “em paises nos quais as oportunidades,
quanto a educacdo, sdo mais homogéneas para a populacdo em geral, as diferencas de
desempenho entre estudantes de racas e cores distintas tendem a ser menores do que em

paises com diferencgas significativas nas oportunidades”.
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As interpretagdes dos efeitos da etnia devem considerar as questdes socioecondmicas,
pois o0 histérico € que pessoas negras, pardas e indigenas tenham menos acesso as
oportunidades de emprego e renda. Como se observa na Figura 9, houve avan¢o na edicdo de
2018 para o atingimento da igualdade de acesso para negros, pardos e indigenas ao ensino

superior em Ciéncias Contabeis.

Figura 9 - Namero de estudantes avaliados por modalidade e etnia
Einia dos Estudantes por Modalidade

2012 2015 2018

24401 24513

18974
18428

15000 15129

Negro, pardo ou indigena

Total

Branco ou amarelo

5993

5753
5000 1 5301

3497

EAD Pressncial EAD Presencial EAD Presencial
Modalidade
Fonte: Microdados ENADE 2012, 2015 = 2018

A idade tem efeito pequeno na modalidade, mas, enquanto no EAD esse efeito é
positivo, no presencial é negativo. Os levantamentos de Santos (2012) e Ferreira (2015)
relacionam a idade a responsabilidade académica, fator importante na EAD, mas com
resultados inconclusivos, destacando essa variavel como uma das que dependem do contexto
no qual o aluno esta inserido e ndo tem um poder preditivo isoladamente. Nos estudos das
autoras, que ndo contaram com interages, a variavel ndo teve significancia. Nesta pesquisa, a
variavel apresentou significancia apos as interagdes, mas com coeficientes muito baixos.

Finalmente, quanto & interacdo com a renda média da IES®®, esta apresentou o maior
efeito na modalidade de ensino, dentre as interagcdes, convergindo com a afirmacgdo de
Raudenbush e Bryk (2002, p. 99, traducdo nossa), de que “na pesquisa educacional (...), a

classe social média de uma escola pode ter um efeito sobre o desempenho do aluno acima e

'8 Renda familiar informada pelos estudantes, por IES.
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além do efeito da classe social individual”. O efeito no EAD foi 86% maior que no presencial,
em 2012, e superior a 30% nos anos de 2015 e 2018.

A inclusdo da variavel renda_IES seguiu a recomendacao da literatura para estudos em
educacdo utilizando o MHL (RAUDENBUSH e BRYK, 2002; SNIJDERS e BOSKER,
2012), pois néo foi levantada nos trabalhos selecionados. O resultado das estimacOes para a
influéncia da renda média informada pelos estudantes, por IES, na relagcdo que a modalidade
tem com o desempenho médio indica que, em um cenario de maior igualdade na IES, o
desempenho do aluno EAD tende a ser maior, confirmando o impacto do contexto na relacao
entre as duas variaveis.

Foram testadas todas as interacGes plausiveis e suas contribuicdes para o ajuste do
modelo. Nos modelos hierarquicos, as interacdes devem ser incluidas com parcimdnia, devido
ao grau de complexidade que o modelo adquire, dificultando sua interpretacdo (SNIJDERS e
BOSKER, 2012). As quatro interacfes aqui mantidas foram as que contribuiram com o ajuste
do modelo.

A partir dos resultados das estimacGes do Modelo_InterRandomslope, é possivel
aceitar a hipotese de pesquisa H1, estabelecida na pagina 55, de que a modalidade do curso
influencia o desempenho médio dos estudantes de Ciéncias Contabeis no ENADE, nos anos
de 2012, 2015 e 2018; todavia, esta analise estd condicionada a interagcdo entre a variavel
MOD e as variaveis d_not, c_idade, d_etnia e renda_IES, sugerindo que, isoladamente, o
efeito da modalidade de ensino, para os dados analisados, é inconclusivo, conforme observado
no reporte do modelo sem interacdes.

Quanto a hipdtese de pesquisa H2, de que o desempenho médio dos estudantes de
cursos presenciais de Ciéncias Contabeis no ENADE foi superior ao desempenho dos
estudantes da modalidade a disténcia, ao longo das edi¢des do ENADE, realizadas em 2012,
2015 e 2018, aceita-se, considerando, especialmente, o Quadro 9 para sua analise, salientando
que e os resultados sugerem acentuacdo dessa diferenca entre desempenho na presenca de
desigualdade econémica, especialmente devido as estatisticas da interacdo com d_etnia e
renda_IES.

4.2.1 Andlise das Caracteristicas Pessoais (F) nivel 1

Nesta pesquisa, além de c_idade e d_etnia, compdem as caracteristicas pessoais dos
alunos, as variaveis d_sef, dedicH e livros. Conforme Quadro 8, a estudante ser do sexo
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feminino tem impacto médio de -1,43, em 2012, -2,62, em 2015 e -2,75, em 2018,
convergindo com achados de Santos (2012), Ferreira (2015) e Rodrigues, Resende, Miranda e
Pereira (2016).

Miranda, Lemos, Pimenta e Ferreira (2013) alertam para as divergéncias encontradas
na literatura internacional para a varidvel sexo, 0 que ndo permite uma andlise conclusiva.
Analisando o Quadro 10, a diferengca média entre os dois grupos acentuou nas edicGes

seguintes a 2012.

Quadro 10 - Nota bruta por sexo

Ano Sexo Minimo Média DP Mediana Maximo
2012 Masculino 0 35,7 13,7 34,9 85,6
2012 Feminino 0 34,2 12,4 33,3 84,3
2015 Masculino 0 42,7 13,7 42,1 94,4
2015 Feminino 2,5 39,4 12,3 38,6 91,9
2018 Masculino 19 38,8 13,1 37,9 90,1
2018 Feminino 1,1 35,4 11,7 34,4 88,2

Fonte: elaborado pela autora (2021)

Com relacdo a dedicacdo ao estudo e livros lidos, suas influéncias no desempenho
médio sdo crescentes, conforme sobem as categorias, assim como encontrado em Santos
(2012), Ferreira (2015) e Rodrigues, Resende, Miranda e Pereira (2016). Percebe-se, no
entanto, que a diferenca entre se dedicar entre 8h a 12h e mais de 12h, semanalmente, ndo é
grande, sugerindo uma saturacdo. Caso houvesse mais de uma categoria ap0s a opcéao de 12h,
um teste possivel seria observar se essa relacdo comeca a cair.

Curiosamente, ler entre 6 a 8 livros tem menor impacto do que ler entre 3 a 5.
Considerando que sao livros além da bibliografia do curso, este resultado poderia estar
relacionado a falta de tempo para os livros didaticos, mas a relacdo sobe, novamente, na
categoria de mais de 8 livros por semana, 0 que demanda uma investigagcéo detalhada nessa
variavel para quaisquer inferéncias adicionais.

A utilizacdo das categorias de dedicacdo de estudos e livros lidos em seu formato
original n&o foi identificada previamente na literatura levantada, visto que trabalhos anteriores
transformavam em dummies dicotémicas, sendo 1 para dedicagdo de, pelo menos, 1h de
estudo a mais em casa e 0 para nenhuma dedicacao; e 1 para, pelo menos, 1 livro lido e 0 para
nenhum (ver, por exemplo, Santos, 2012; Ferreira, 2015; Rodrigues, Resende, Miranda e
Pereira (2016). No entanto, o software R, possibilita trazer todas as categorias da variavel na

estimacdo, mantendo a opgdo de “nenhuma” como basal, a interpretacdo dos resultados ¢
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favorecida, considerando uma contribuicdo dessa pesquisa com duas variaveis importantes na

determinacdo do desempenho académico.

4.2.2 Andlise dos Efeitos dos Pares (P) — niveis 1 e 2

No nivel 1, d_ecivil representa o efeito dos pares, com significancia em todos 0s anos
e efeito negativo para o fato do estudante ser solteiro. Os resultados convergem com 0s
encontrados por Santos (2012), Ferreira (2015) e Rodrigues, Resende, Miranda e Pereira
(2016), mas decrescendo a magnitude dos coeficientes nos anos de 2015 e 2018. Assim, como
para a variavel sexo, Miranda, Lemos, Pimenta e Ferreira (2013) alertam para as divergéncias
encontradas na literatura para o estado civil.

Para o nivel 2, aléem da variavel renda_IES, ja analisada na interacdo, compde o efeito
dos pares a variavel idade_M. Seu efeito no desempenho médio foi negativo, em todos 0s
anos, ndo sendo significante em 2018. Isso significa que, quanto maior a idade média dos
alunos da instituicdo, menor o desempenho médio no ENADE. Apesar da significancia
estatistica, a magnitude do coeficiente foi pequena, confirmando os achados com a variavel de
nivel 1 c_idade. Santos (2012) utilizou média de idade por IES em suas analises, ndo
encontrando significancia em nenhum dos trés anos analisados: Provdo 2002 e 2003 e
ENADE 2006. Destaca-se que os modelos estimados pela autora correspondem ao Modelo_2

e Modelo_full desta pesquisa.

4.2.3 Anélise dos Fatores Familiares e Socioecondémicos — nivel 1

As variaveis renda, d_afirm, d_bolsa, escpub e d_moraso comp&em os fatores.

Em todos os anos, e mantendo-se crescente de acordo a mudanca de categorias, a
renda familiar do estudante tem impacto significante no desempenho médio no ENADE, com
coeficientes positivos entre aproximadamente 1 e 7 pontos sobre o desempenho medio.
Apenas no ano de 2018, este impacto comeca a decrescer para a categoria acima de 30
salarios minimos, lembrando que esta categoria corresponde a 1% das observagdes, nos trés
anos.

Santos (2012), Ferreira (2015) e Rodrigues, Resende, Miranda e Pereira (2016)
encontraram 0s mesmos resultados. Ferreira (2015) restringiu a variavel de renda familiar a

uma dummy dicotdbmica, com 1 para mais de 10 salarios e 0 do contrario. Santos (2012)
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manteve todas as categorias consideradas pelo MEC/INEP, que s&o 7, sendo a categoria basal
familias com renda até 1,5 salarios minimos, criando dummies para as anélises. No R, este
procedimento é desnecessario. Isso possibilita a analise de cada realidade econdmica, pois a
composicdo da renda familiar é um dos fatores que se destaca entre oS impactos ao
desempenho académico. “Bourdieu (1977) concluiu nos seus estudos que a origem social dos
alunos se traduz em desigualdades escolares” (CRUZ, 2010, p. 4).

A forma de ingresso do estudante também apresentou significancia em todos os anos.
Os coeficientes foram positivos, indicando que alunos que ingressaram através de politicas de
acOes afirmativas tém desempenho médio maior que os demais. Esta discussao estd presente
na literatura contemporanea sobre politicas publicas e algumas pesquisas tém revelado
resultados contrarios a hipotese de desempenho inferior de alunos beneficiados por essas
politicas, como a reserva de cotas, por exemplo (PEIXOTO; RIBEIRO; BASTOS;
RAMALHO, 2016; CAVALCANTI; ANDRADE; TIRYAKI; COSTA, 2019).

Outros estudos tentam explicar esses resultados argumentando o esfor¢o adicional
observado nos alunos que ingressam por PAA, inclusive como forma de fugir do estigma de
terem sido “beneficiados” no seu ingresso (BEZERRA e GURGEL, 2012; FERREIRA,
2015). Destaca-se que, nos dados aqui utilizados, os alunos ingressantes por PAA compdem
cerca de 20% da amostra.

Situacdo semelhante ocorre com os resultados para a variavel d_bolsa; porém, esta
variavel esta mais equilibrada na amostra. Alunos bolsistas apresentam desempenho médio
superior em cerca de 2 pontos, significantes em todos os anos, convergindo com os achados
de Ferreira (2015). E prudente considerar a possibilidade de confusdo conceitual no
questionario do estudante, visto que a maioria dos alunos que ingressam por PAA torna-se
bolsistas nas universidades publicas, por meio do PNAES, beneficio que ndo é avaliado por
esta varidvel, ja que se trata de bolsas para mensalidades. Esse cenario foi devidamente
avaliado neste trabalho, conforme exposto na analise descritiva do Grafico 21.

Ter estudado em escola publica teve influéncia negativa no desempenho, nos trés anos,
ndo sendo significante em 2012. Ferreira (2015) e Rodrigues, Resende, Miranda e Pereira
(2016) também encontraram coeficiente negativo, mas resultado significante a 5% para esta
variavel, em 2012, com um modelo que corresponde ao Modelo full, desta pesquisa,
disponivel no Apéndice IV, e que ndo encontrou significancia a 5%. Enquanto Santos (2012)
encontrou relagdo positiva e significante para o caso de o aluno ser egresso de ensino médio

em escola publica, analisando os anos de 2002, 2003 e 2006.
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Finalmente, o fato de morar sozinho apresentou relagéo positiva, mas com coeficientes
relativamente baixos e, novamente, 2012 ndo foi significante. Esta variavel é exploratoria e
sua inclusdo estd amparada nas discussbes ja levantadas na revisdo da literatura,
especialmente devido ao processo migratorio de estudantes que passam a viver sozinhos em
cidades grandes para estudar. Seus resultados devem ser analisados com cautela, visto que

menos de 10% da amostra afirmou morar sozinho.

4.2.4 Andlise dos Recursos dos Cursos e Instituicdes (R) — nivel 2

Compdem este constructo as variaveis np_infra, np_me, np_dr e np_rt. Corroborando
os achados na literatura prévia, os fatores associados a infraestrutura fisica da IES tém uma
relacdo positiva com o desempenho, apesar de apresentar uma inclinacdo menor em 2018.
Lemos e Miranda (2015, p. 114) argumentam que “variaveis associadas a desempenho
anterior, infraestrutura, organizacdo didatico-pedagogico, qualificacdo académica do quadro
docente e regime de trabalho sdo pontos relevantes para se construir uma educacao superior
de qualidade”.

Contudo, quando analisadas as caracteristicas do corpo docente, os resultados ndo sdo
conclusivos. A variavel relacionada a nota padronizada de mestres ndo foi significante em
2012 e conta com coeficientes positivos, porém proximos de zero, em todos 0s anos.

Ja a nota de doutores traz um dado curioso: coeficiente negativo e significante em
2012, equiparado a zero e ndo significante em 2015 e positivo e significante em 2018. Estes
nameros podem indicar para a investigacdo sobre docentes atuando diretamente nas aulas, ja
que a nota refere-se a existéncia de docentes com tal qualificacdo na instituicdo, néo
necessariamente sua atuacgdo frequente nos cursos de graduacao.

Similarmente, a nota para a existéncia de docentes com vinculo tem efeito pequeno na

média, sendo 2018 n&o significante.

4.2.,5 Andlise das Peculiaridades do Sistema Educacional (I) — nivel 2

Como algumas das varidveis que compdem este constructo para o nivel 1 foram objeto
de interacdo, discutidas no tépico 4.2, segue-se com a analise das variaveis cat_adm,
org_acad e regiao_curso, medidas no nivel das IES. Estar vinculado a uma instituicdo

publica tem influéncia positiva de 2,98 pontos, no desempenho médio, em 2012, 3,84, em
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2015 e 2,77, em 2018, todos significantes; enquanto estar vinculado a uma Universidade
apresentou coeficiente de 1,29 pontos para 2012, 1,21 pontos, para 2015 e 0,54 ponto para
2018, ndo sendo, este ultimo, significante.

Santos (2012) nao encontrou significancia para o vinculo com IES publica, no Provéo
de 2002, tendo encontrado no Provéo de 2003 e no ENADE de 2006; igualmente ocorreu com
o vinculo a Universidade, mas este com significancia a 10% em 2006. Destaca-se que a autora
incluiu os centros universitarios com as universidades, diferente da estratégia adotada nesta
pesquisa, que separou apenas as universidades.

Ferreira (2015) também analisou a categoria administrativa e organizacdo académica
da IES, optando por excluir esta Ultima do seu modelo final, por ndo ter sido significante a
5%, logo, ndo houve discussdo dos achados. No entanto, o Modelo full, desta pesquisa
encontrou significancia a 1% para a organizacdo académica, no ano de 2012, mesmo periodo
analisado pela autora; porém, assim como Santos (2012), a autora incluiu os centros
universitarios com as universidades, o que pode justificar os achados diferentes para 0 mesmo
ano.

Caetano, Cardoso, Miranda e Freitas (2015), que trabalharam com os dados do
ENADE 2009, ao analisarem categoria administrativa e organizacdo académica, o fizeram
através de testes com regressdo mdaltipla tradicional e, confirmando a critica abordada em
Cruz (2010) e Heck, Thomas e Tabata (2014), encontraram valores de t mais de 20 vezes
superiores aos encontrados nesta pesquisa. A utilizacdo de regressdao multipla tradicional traz
um incremento ao poder preditivo da variavel que é irreal, levando a interpretacdes
distorcidas.

O estudo de Klug, Machado, Menezes e Lemos (2018), também utilizando regressédo
tradicional (MQO), encontrou resultado inferior para estudantes vinculados a instituicoes
publicas, divergindo da literatura; e para organizacdo académica o coeficiente foi positivo
para 0 grupo das universidades. O estudo ndo traz discussdes dos seus resultados, nédo
comparando com a literatura prévia, além do uso indevido do MQO, néo sendo possivel, aqui,
aprofundar na discussao.

Sobre aos achados para a categoria administrativa e organizacdo académica, a
literatura tem discutido sob a interpretacdo de que os processos seletivos das instituigdes
publicas e das universidades sdo mais concorridos, logo, mais disputados, o que faz seu nivel
de exigéncia crescer e, consequentemente, atrair candidatos mais bem preparados. Sobre isso,
Ramos (2015, p. 17), dentro da abordagem da Economia da Educacdo, pontua que essa
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configuracdo do sistema acaba reproduzindo a hierarquia social, com viés contrario ao que se
espera de um sistema que iguale as oportunidades; candidatos cujas familias tém melhores
condi¢cdes acabam ingressando no ensino puablico, pois vém de um ensino basico melhor
estruturado.

A regido do curso foi abordada considerando as cinco regides do pais. 1sso possibilitou
uma anélise mais detalhada da contribuicdo de cada regido na média geral. A estratégia de
analisar a regido como uma variavel categorica politémica surgiu dos resultados encontrados
na literatura, que, em sua maioria, abordam a regido apenas na estatistica descritiva,
apontando desempenhos inferiores para as regides norte e nordeste (SANTOS, 2012).

O trabalho de Ferreira (2015) foi o primeiro, entre os levantados, a estudar o ENADE
para Ciéncias Contabeis inserindo a regido como variavel de controle, criando uma dummy
dicotdbmica, separadas as regides sul e sudeste das demais. Foi encontrada significancia para o
coeficiente a 5%. Tracando um paralelo com o modelo utilizado pela autora, o correspondente
aqui nesta pesquisa € o Modelo_full, com a regido Norte como basal, por ter médias de
desempenho inferiores em todos os anos, e os coeficientes foram significativos a 1%, no ano
de 2012 (ano estudado pela autora), com excecao para a regidao centro-oeste.

Sobre o modelo discutido, Modelo_InterRandomslope, no ano de 2012 todas as
regides tiveram coeficiente positivo e significativo a 1%, exceto a regido centro-oeste. Para o
ano de 2015, os resultados divergiram entre as regifes. A regido sudeste foi a Unica a
apresentar significancia, com coeficiente positivo. Em 2018, apenas a regido centro-oeste ndo
apresentou significancia e, curiosamente, esta regido apresentou coeficiente positivo em 2012
e negativo em 2015 e 2018. Diante disso, os resultados apontaram que estar vinculado a IES
da regido sudeste teve efeito positivo na média do desempenho, em todos 0s anos; enquanto
nas demais regides, o efeito é inconclusivo. Considerando que o nivel de significancia de 5%
nas ciéncias sociais é arbitrario (SNIJDERS; BOSKER, 2012), o comportamento desta

variavel merece investigacdo adicional.

4.2.6 Andlise das variancias e estimativas do Modelo_InterRandomslope

A primeira analise sobre as estimativas do modelo final é o resultado do ICC, que
ficou em 3,52%, para 2012, 3,85%, para 2015 e 4,49%, para 2018. Comparando com 0s
valores encontrados nos modelos nulos de cada ano e evidenciados no Quadro 8, houve

reducdo no ICC de 66%, 73% e 67%, respectivamente. Isso significa que o percentual da
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variancia que é devido a existéncia de variabilidade entre os grupos foi substancialmente
explicado pela inser¢do das varidveis explicativas no modelo e suas interagdes. Esse ICC é
chamado de residual ou condicionado.

Houve reducdo na variancia, de ambos o0s niveis, em comparacdo ao Modelo_nulo:
para 0 ano de 2012, no nivel da IES (t00), houve queda de 17,43 para 5,31; no nivel do aluno
(6?), caiu de 151,21 para 145,49. Em 2015, 100 reduziu de 23,68 para 5,42 e ¢° caiu de 142,42
para 135,44. Enquanto em 2018, 700 reduziu de 21,07 para 5,96 e o caiu de 134,51 para
126,63. Percebe-se que a maior reducdo foi no nivel da IES, o que indica que o modelo
conseguiu captar, em maior grau, a variabilidade entre grupos, com reducdes superiores a
70%.

Em modelos com dois efeitos aleatorios, essas reducdes na variancia recebem o nome
de variancia explicada (RAUDENBUSH; BRYK, 2002; RABE-HESKETH; SKRONDAL,
2012) ou variancia modelada (SNIJDERS; BOSKER, 2012). Na modelagem multinivel,
assim como na regressao tradicional, ha procedimentos para célculo do R?, que é o coeficiente
que evidencia o potencial de explicacdo do modelo. No entanto, conforme Snijders e Bosker
(1994, p. 342; 2012, p. 156-157), “esse conceito ¢ um pouco problematico”, pela presenca de
mais de um efeito aleatdrio, o que, nesse caso geraria um R? para cada efeito. Esses problemas
levaram os autores a proporem uma definicdo para 0 R? como sendo a “reducdo proporcional
do erro de previsao” (SNIJDERS; BOSKER, 1994).

Para modelos com apenas dois efeitos aleatorios (com inclinacdo fixa), Raudenbush e
Bryk (2002, cap. 4) propdem que o calculo seja feito separadamente, para cada componente
de variancia, enquanto Snijders e Bosker (2012, cap. 7) propdem o seguinte célculo da
proporcao da variancia que foi explicada, para o nivel 1:

(tr00 + of) (4.1)

RZ=1- 12 T2
! (T‘HOO + O—r%)

Onde of e Troo SA0 as variancias do modelo final, niveis 1 e 2 e 6,° € Tngo S30 as
variancias do modelo nulo. Para o nivel 2, o calculo é um pouco mais complicado, pois esta
metodologia prevé uma estrutura balanceada, ou seja, nimero de observagdes iguais em cada
grupo (decorrente da amostragem aleatdria, ja abordada no capitulo 3.5 desta pesquisa).
Ocorre que a estrutura deste trabalho é desbalanceada e, para isso Snijders e Bosker (1994, p.
360) propdem duas solugdes: i) utilizar um valor representativo para representar o nimero de

observacdes por grupo ou ii) utilizar a média harménica.
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Para 0 caso deste trabalho, por contar com trés efeitos aleatorios: i) no intercepto e ii)
na inclinacéo, proveniente do nivel das IES; e iii) o residuo ndo explicado do nivel dos alunos,
a execucdo deste calculo € ainda mais complexa. Snijders e Bosker (2012, p. 163)
argumentam que, como a “defini¢ao de variancia explicada ¢é baseada na predigdo da variavel
dependente a partir de variaveis observaveis”, e que, na presenca de inclinacGes aleatorias, a
estimacdo do R? é deveras complicada, a sugestdo é calcular com o modelo estimado apenas
com efeitos aleatorios no intercepto, pois tais valores nao difeririam muito.

Seguindo essa abordagem, foi calculado o R?, utilizando o Modelo_INTER, disponivel

no Apéndice 1V, cujos valores sdo 0s seguintes:

R?2012 = (11,61 + 145,93) (4.2)
(17,43 + 151,21)
R2 = 6,6%

R?2015 = (11,46 + 135,87) (4.3)
(23,68 + 142,42)
R? =11,8%

R?2018 = (10,36 + 127,21) (4.4)
(21,07 + 134,51)
R =11,6%

Diferentemente do que afirmam Snijders e Bosker (2012), o efeito que a incluséo da
inclinacdo aleatoria gerou na variancia residual do nivel 2 foi substancial, verificAvel no
Modelo_InterRandomslope, e os resultados ao estimar com efeitos aleatérios apenas no
intercepto diferiram consideravelmente; logo, esses resultados devem ser interpretados com
cautela.

Quanto a variancia especifica para a inclinacdo aleatoria (t11), em 2012, foi de 19,22,
com Tp; (COV(Ugj, Uyj)) de -0,62; em 2015 foi de 13,77, com 101 de -0,43; e 2018, 22,27, com 1o1
de -0,75. Acompanhando o entendimento de Snijders e Bosker (2012, p. 112), um valor
negativo em to; significa que as IES com maior média de nota bruta geral para alunos EAD
tém menor efeito da modalidade presencial, isto €, o atingimento de uma maior média geral

depende mais da contribuicdo do EAD do que do presencial.
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Quadro 11 - Coeficientes dos interceptos e inclinagdes de MOD, com efeitos aleatorios

2012 2015 2018
ID_IES Intercepto MOD | ID_IES Intercepto MOD | ID_IES Intercepto MOD
1 16,002 17,497 1 28,369 8,646 1 23,192 7,302
2 15,874 19,288 2 28,072 6,903 2 22,873 8,900
3 16,658 8,306 3 27,186 1,704 3 23,695 4,777
4 16,222 14,414 4 28,472 9,246 4 24,150 2,493
5 16,552 9,800 5 28,305 8,271 5 22,500 10,773
8 16,071 16,535 8 28,154 7,384 8 23,765 4,422
9 15,918 18,669 9 28,706 10,622 9 23,023 8,146
10 16,193 14,819 10 28,385 8,738 10 22,906 8,733
11 16,676 8,063 11 27,492 3,501 11 24,221 2,137
12 16,469 10,952 12 27,925 6,037 12 24,229 2,095
13 16,350 12,629 13 27,646 4,402 13 23,838 4,057
14 16,211 14,567 14 29,054 2,684 14 27,224 -0,953
15 16,209 14,593 15 28,224 7,792 15 24,289 1,796
16 16,943 4,318 17 27,765 5,103 17 24,055 2,969
17 16,555 9,750 18 27,371 2,794 19 23,675 4,874
18 16,512 10,359 19 27,386 2,880 20 24,489 0,791
19 16,596 9,185 20 27,782 5,204 21 24,251 1,983
20 16,493 10,618 21 28,106 7,101 22 25,133 -2,440
21 16,577 9,438 22 27,105 1,232 23 24,288 1,800
22 16,136 15,629 23 27,671 4,551 24 23,595 5,278
23 16,287 13,512 24 28,305 8,268 27 23,356 6,474
24 16,345 12,697 27 27,519 3,657 29 23,842 4,035
27 16,303 13,278 29 27,789 5,245 30 24,199 2,246
29 16,334 12,853 40 27,858 5,648 40 24,549 0,489

Fonte: elaborado pela autora (2021).

OBS: os valores da coluna ID_IES néo se tratam de uma sequencial, mas referem-se ao nimero real de cadastro
da IES junto ao MEC. O software, por padrdo, traz as 24 primeiras observa¢des. Consulta completa pode ser
feita a partir dos dados disponibilizados no Apéndice IV.

No Quadro 11, é possivel observar que, diferentemente da variacdo no intercepto (que
também ¢é aleatdrio), a variacdo na inclinagdo da varidvel MOD € mais acentuada, ndo
apresentando um padréo, mesmo entre os valores positivos, que sdo maioria. O fato de o R
trazer as 24 primeiras observagdes em ordem crescente possibilitou a anélise para algumas
IES, pois esses codigos sdo reais e fixos, da base MEC, e referem-se ao cadastro da IES.

Duas inferéncias possiveis a partir dos dados do Quadro 11 séo: 1) a substancial queda
nos valores dos coeficientes de inclinagéo, nos anos de 2015 e 2018, o que indica um menor
distanciamento entre as médias do ensino presencial e EAD; 2) o comportamento claramente
diferente do coeficiente na mesma IES.

Para fins de exemplificacdo, foram destacadas as IES de nimeros 3,14, 20 e 22. A IES

3 é a Universidade Federal de Sergipe (UFS), Unica publica entre as 4 aqui selecionadas; a



135

IES 14 é a Universidade do Vale do Rio dos Sinos — UNISINOS; a IES 20 é a Universidade
de Passo Fundo, ambas no estado do Rio Grande do Sul; e a IES 22 trata-se da Universidade
Presbiteriana Mackenzie, em Sdo Paulo. Todas contam com nota 5 no CI-EaD, que é o
conceito institucional concedido pelo MEC e significa exceléncia no ensino a distancia. De
acordo com os dados do e-MEC, entre as 221 instituicGes com nota maxima no CI-EaD,
apenas 13 sdo publicas.

Analisando os intervalos de confianca das inclinacGes aleatdrias, é possivel verificar o
nivel dessa variabilidade, para toda a amostra, bem como a sua significancia. Desde que 0
intervalo ndo contenha zero, o efeito observado é significante (FINCH, BOLIN; KELLEY,
2019, p. 60). Os autores recomendam que, ao inserirem-se efeitos aleatérios para as
inclinacdes, ndo seja negligenciada a analise dos intervalos de confianca. O Software R
mostra os intervalos para os desvios-padrdo, ndo para as variancias, valor que € facilmente
obtido por céalculo matematico. Para 2012, o intervalo calculado é de (10,76 ---- 34,22), 2015
é de (7,67 ---- 24,40) e para 2018, de (14,59 ---- 33,52). O tamanho do intervalo revela grande
variabilidade na relacéo entre a varidvel MOD e NG.

A partir dos resultados do modelo final, é possivel inferir que, com base na Teoria da
Funcéo de Producdo da Educacéo, a estimacao dos parametros, controlando pelos insumos no
nivel da IES e no nivel do aluno reduziu em mais de 70% a variancia nao explicada no nivel
da IES e pouco mais de 5% no nivel dos alunos. Este resultado era esperado, pois, segundo
levantamento feito por Santos (2012), a inclusdo de insumos na FPE é deveras delicada e, ndo
raro, gera resultados insuficientes no nivel do aluno, pela falha em ndo capturar habilidades
inatas que, claramente, interferem nos efeitos fixos modelados.

No Modelo_InterRandomslope, aqui 0 melhor ajustado, os resultados do ICC indicam
que, da variancia ainda ndo explicada, um pequeno percentual corresponde ao nivel 2.
Contudo, analisar a correlacdo intraclasse do modelo final, é necesséria cautela na afirmacéo
posta por Ferreira (2015) de que, deduzida a proporc¢éo atribuida as diferencas entre IES, o
restante da variabilidade deve-se a caracteristicas do proprio aluno (background + insumos
préprios do aluno), pois, conforme observado nos resultados do modelo, houve queda na
variancia no nivel aluno, quando inseridas variaveis do nivel IES.

Adicionalmente, analisando o tamanho dos intervalos de confianca gerados pelo
modelo e disponiveis no Apéndice 1V, observa-se que a variabilidade de cada nivel € grande,
evidenciada pela diferenca entre o limite inferior e superior, com achados que chegam a

limites superiores trés vezes maiores.
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Quanto a normalidade dos residuos, as figuras seguintes apresentam a evidenciacao
gréafica da distribuicdo dos residuos no nivel aluno e no nivel IES.
Figura 10 - Analise grafica dos residuos do Modelo_InterRandomSlope — ANO 2012
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Figura 11 - Andlise gréfica dos residuos do Modelo_InterRandomSlope — ANO 2015
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Figura 12 - Anélise gréfica dos residuos do Modelo_InterRandomSlope — ANO 2018
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Fonte: elaborado pela autora (2021)

E possivel verificar, a partir da analise dos histogramas e qg-plots de cada ano, que 0s
residuos do nivel 1 (estudantes) apresentam uma distribuicdo que se aproximam da normal.
Quanto ao nivel 2 (IES), ao estimar o modelo final discutido, os residuos perderam a
aparéncia de uma distribuicdo normal. Entretanto, a questdo da normalidade ainda é objeto de
intensa discussdo™®. No contexto do MHL, a normalidade no segundo nivel ndo é considerada
como determinante para a qualidade de ajuste do modelo (informagéo verbal)®.

As matrizes de correlagdo e covaridncia estdo reportadas, respectivamente, nos
Apéndices Il e 111 deste trabalho.

Sintetizando as evidéncias discutidas, a Tabela 1 apresenta o comportamento do

coeficiente de cada variavel utilizada no modelo hierarquico.

9 ver discussdo sobre efeitos da normalidade em http://www.iea.sp.gov.br/ftpiea/publicar/rea2014-

2/rea2-22014.pdf.
? |nformacéo através de videoconferéncia com Professor Dr. Luiz Paulo Favero, em 04/05/2021.



http://www.iea.sp.gov.br/ftpiea/publicar/rea2014-2/rea2-22014.pdf
http://www.iea.sp.gov.br/ftpiea/publicar/rea2014-2/rea2-22014.pdf
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Tabela 1 - Resumo das estimativas do Modelo Hierarquico de dois niveis, com efeitos aleatorios no intercepto e
na inclinagdo, quanto ao sinal do coeficiente e nivel de significancia - ENADE 2012, 2015 e 2018.

Modelo_InterRandomslope

Constructos Variavel 2012 2015 2018 Nivel
c_idade Positivo** | Positivo*** Positivo Estudantes
d_sexf Negativo*** | Negativo*** | Negativo*** | Estudantes
d_etnia Positivo*** | Positivo*** | Positivo*** | Estudantes
dedicH _1a3h Positivo*** | Positivo*** | Positivo*** | Estudantes
dedicH_4a7h Positivo*** | Positivo*** | Positivo*** | Estudantes
F- Cszgge;iisticas dedicH_8 a 12h Positivo*** | Positivo*** | Positivo*** | Estudantes
dedicH_mais de 12h Positivo** | Positivo** Positivo Estudantes
livros_1 ou 2 Positivo** | Positivo** Positivo Estudantes
livros_3ab5 Positivo*** | Positivo*** | Positivo*** | Estudantes
livros_6a8 Positivo*** | Positivo*** | Positivo*** | Estudantes
livros_mais de 8 Positivo*** | Positivo*** | Positivo*** | Estudantes
P - Efeito dos Pares d_ecivil Negativo*** | Negativo*** | Negativo*** | Estudantes
renda_1,5a3 SM Positivo*** | Positivo*** | Positivo*** | Estudantes
renda_3 a 4,5 SM Positivo*** | Positivo*** | Positivo*** | Estudantes
renda_4,5a 6 SM Positivo*** | Positivo*** | Positivo*** | Estudantes
renda_6 a 10 SM Positivo*** | Positivo*** | Positivo*** | Estudantes
F - Fatores Familiares renda_10 a 30 SM Positivo*** | Positivo*** | Positivo*** | Estudantes
e Socioecondmicos renda_mais de 30 SM Positivo*** | Positivo*** | Positivo*** | Estudantes
d_afirm Positivo* | Positivo*** | Positivo*** | Estudantes
d_bolsa Positivo*** | Positivo*** | Positivo*** | Estudantes
escpub Negativo | Negativo*** | Negativo*** | Estudantes
d_moraso Positivo Positivo* | Positivo*** | Estudantes
I - Peculiaridades do MOD Positivo** | Positivo . Positivo . | Estudantes
Sistema Educacional d_not Negativo | Negativo*** | Negativo*** | Estudantes
np_infra Positivo*** | Positivo*** | Positivo*** | InstituicGes
R - Recursos dos np_me Positivo Positivo* Positivo . | Instituicdes
Cursos / Instituicdes np_dr Negativo* | Positivo | Positivo** | InstituicGes
np_rt Positivo* Positivo* Positivo | InstituicBes
idade_M Negativo*** | Negativo*** | Negativo | InstituicGes
P - Efeitos dos Pares
renda_IES Positivo** | Positivo** | Positivo*** | Instituicbes
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cat_adm Positivo*** | Positivo*** | Positivo*** | Institui¢cGes
org_acad Positivo** | Positivo** Positivo | InstituicGes
I - Peculiaridades do regiao_curso_Nordeste Positivo** Positivo . Positivo** | Instituicdes
Sistema Educacional regiao_curso_Sudeste Positivo*** | Positivo** | Positivo*** | Instituicdes
regiao_curso_Sul Positivo*** Positivo Positivo** | Instituicdes
regiao_curso_Centro-oeste Positivo Negativo Negativo | Instituicbes
MOD*d_not Positivo Positivo . | Positivo*** | Estudantes
MOD*c_idade Negativo** | Negativo*** | Negativo*** | Estudantes
Interacdes
MOD*d_etnia Positivo*** | Positivo*** | Positivo*** | Estudantes
MOD*rendalES Negativo** Negativo Negativo | Cross-level

Nivel de significancia:

(***)0,001 (**)0,01 (*)005 (.)01
Fonte: elaborado pela autora (2021).

() Néo significante
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5 CONSIDERACOES FINAIS

A pesquisa teve como objetivo analisar se a modalidade de ensino esta relacionada
com o desempenho médio na nota do ENADE, entre alunos do curso de Ciéncias Contabeis,
no Brasil, nos anos de 2012, 2015 e 2018. As teorias subjacentes sdo a Teoria do Capital
Humano e a Teoria da Funcdo de Produgdo Educacional. O Método Hierarquico Linear foi
utilizado para a realizacao das estimacdes e testes de hipoteses.

A Teoria do Capital Humano figurou como background, com contribuicdes para a
compreensdo e avaliagdo de impacto da expansdo do acesso ao ensino superior. Esse cenario
foi estudado, especialmente quanto ao avanco da EAD, considerada um passo importante na
democratizacdo do ensino.

A Dbusca por evidéncias empiricas considerou o modelo de Funcdo de Producdo
Educacional adaptado para dados contemporéneos, conforme pontuou Santos (2012), e as
variaveis de controle relacionadas ao desempenho académico foram levantadas na literatura,
além de variaveis exploratorias, amparadas nos apontamentos tedricos e resultados empiricos
anteriores. Para isso, ap0s os testes, as analises dos resultados consideraram, além da principal
variavel de interesse, MOD, as categorias de insumos do nivel 1 (alunos) e nivel 2 (IES).

O principal resultado encontrado é que a modalidade de ensino, isoladamente, ndo
produz efeitos conclusivos no desempenho académico no ENADE, nesta amostra, pois ndo €
possivel afirmar sua influéncia nos trés periodos analisados. Para o ano de 2012, sem a
presenca de interacdes ou efeitos aleatérios na inclinacdo (Modelo_full)?, a variavel nio foi
significante nas estimacdes, apresentando coeficiente muito préximo de zero. Nos anos de
2015 e 2018, o coeficiente foi positivo e significante, apresentando valor de inclinacdo cerca
de 50% inferior, em 2018.

Atraves de estimagGes mais robustas, incluindo interacBes plausiveis e efeitos
aleatorios na inclinagdo da varidvel MOD, os resultados revelaram que o efeito entre
modalidade e desempenho esta relacionado a outras variaveis, convergindo com Snijders e
Bosker (2012). Neste trabalho, o turno, etnia, idade do aluno e renda média da IES de
vinculo do estudante mostraram-se significantes para explicar a relacdo da modalidade com o
desempenho. Apos a insercdo das interacfes com essas variaveis, a analise dos efeitos da

modalidade revelou cendrios interessantes.

2 Disponivel para acesso no Apéndice IV.
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O turno, etnia e a renda média da IES apresentam um efeito na EAD cerca de trés
vezes superior ao efeito no presencial. Este resultado estd relacionado as questBes
socioeconémicas, amplamente debatidas na literatura levantada por este estudo.

O estudante do noturno, geralmente, concilia os estudos com trabalho, realidade
presente nos cursos de Ciéncias Contabeis, e os resultados revelam um desempenho inferior
desse grupo. Adicionalmente, Silva, Nasu, Leal e Miranda (2020) encontraram percentuais de
evasdo para o noturno relativamente altos, cujas alegacdes incluiam conciliacdo entre trabalho
e estudo.

Estes achados direcionam para uma necessidade de atencdo ao cenario do curso.
Muitos estudantes compartilham dessa realidade de estudarem & noite, ndo por mera escolha,
mas pelas razdes ja citadas. Se a alocagdo de turno influencia negativamente no desempenho e
nas taxas de evasao, intervencdes sdo requeridas. A universidade tem papel de sensibilizar os
demais atores para repensar as politicas de empregabilidade, possibilitando a esse estudante
uma vivéncia académica mais saudavel e produtiva.

De igual modo, alunos declarados brancos ou amarelos e vinculados a IES com renda
média alta apresentam desempenho médio superior. Mas a principal evidéncia deste estudo é
a magnitude desse efeito na EAD, conforme Quadro 9.

O efeito da etnia na EAD alerta para o necessario entendimento quanto a efetividade
das politicas de acesso ao ensino. Isso porque, em maior numero, estudantes declarados
negros, pardos ou indigenas fazem parte das classes menos favorecidas economicamente.
Entender quais as demandas da EAD envolvem recursos financeiros € um caminho valido, de
forma a conhecer em que grau esse estudante dispGe de aparelhos e conexdo a internet, por
exemplo.

A renda média da IES conta com a maior diferenga de impacto nas duas modalidades,
apresentando influéncia cerca de sete vezes superior na EAD. Isso significa que pode haver
maior oferta EAD em IES com cenario menos favorecido, economicamente. Caso esteja
havendo uma concentracdo de estudantes de baixa renda nas mesmas instituicGes, € mais
dificil esperar uma melhora nos resultados, sem investimentos.

As variaveis pertencentes as categorias de insumos F - Caracteristicas Pessoais, P -
Efeito dos Pares e F - Fatores Familiares e Socioeconémicos, para o nivel 1 apresentaram,
em geral, relacdo significante com o desempenho académico, nos trés anos, sem alteragdo no
sinal dos coeficientes e melhorando o modelo a cada etapa de insercdo, indicando a
necessidade de controle desses fatores.
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Por isso, aceitam-se as hipoteses de pesquisa H1, quanto & influéncia da modalidade
no desempenho, mas condicionada as interagGes; e H2, quanto ao desempenho superior da
modalidade presencial, salientando que os resultados sugerem acentuacdo dessa diferenca
entre desempenho na presenca de desigualdade econdmica, especialmente devido as
estatisticas da interagdo com d_etnia e renda_IES.

Ainda, a relacdo entre a modalidade de ensino e o desempenho apresentou variagao
entre as IES analisadas. Ao permitir efeitos aleatorios na inclinacdo da variavel explicativa
MOD, os dados revelaram que, além de haver diferenca na inclinacdo da variavel, que em
determinadas IES é negativa, indicando que o desempenho na modalidade presencial foi
interior a EAD, ndo h& uma constancia na magnitude do efeito, apresentando grande
variabilidade.

Assim, é possivel aceitar a hipotese de pesquisa H3, de que a relacdo entre a
modalidade de ensino e o desempenho académico dos estudantes de Ciéncias Contébeis, foi
diferente entre as IES, ao longo das edi¢fes do ENADE, realizadas em 2012, 2015 e 2018,
pois verificou-se a existéncia de aleatoriedade nas inclinacdes.

Com isso, os resultados sugerem que, para analisar o efeito da modalidade, é
necessario considerar o contexto educacional e aspectos pedagdgicos, estruturais e
econdmicos das instituicdes e dos estudantes, respondendo a questdo de pesquisa proposta:
considerando as edigdes do ENADE realizadas em 2012, 2015 e 2018, para alunos de
Ciéncias Contabeis, ha relacdo significativa entre a modalidade de ensino e o desempenho
dos estudantes?

InstituicOes que investiram na estrutura EAD se revelaram eficazes no desempenho
dos seus estudantes, apresentando menor desigualdade entre as médias das modalidades,
confirmando, assim, o chamado “efeito escola”, que surgiu em contraponto & afirmacéo de
que o fator escola ndo tem influéncia no desempenho escolar. Pelo contrario, uma série de
estudos tem revelado a contribuicdo do ambiente escolar no desempenho dos alunos,
atribuindo a escola papel importante, inclusive, na boa formacdo dos professores, fator que
influenciara substancialmente o desempenho.

Pesquisadores da area definem escola eficaz como uma escola que assume uma
parcela de responsabilidade nos resultados escolares atingidos pelos alunos e é eficaz quando
¢ obtido um desenvolvimento dos seus alunos maior do que o esperado levando-se em
consideracdo apenas seu rendimento prévio, situacdo social, econdmica e familiar (CRUZ,
2010.
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Ao propor um modelo estatistico mais completo, com interacGes, investigacdo de
diferencas entre e nas mesmas IES e inclusdo de variaveis com todas as suas categorias (caso
da renda e regido), além da série de estimacOes criteriosas até chegar ao modelo final, este
trabalho traz implicacdes diversas para 0 cenario académico, por revelar conexdes entre 0s
insumos ainda ndo encontradas na literatura, sendo Util para constructos teodricos que

envolvam o papel dos corpos docente, discente e gerencial.

5.1 IMPLICACOES SOCIAIS, POLITICAS E ECONOMICAS DO ESTUDO

Os resultados aqui encontrados trazem uma contribuicdo para a analise do cenario
educacional a distancia no Brasil, especialmente apds a pandemia mundial da Covid-19,
tratada no item 2.4.2. A necessidade de desenvolvimento das atividades académicas em
formato remoto expds fragilidades acentuadas no sistema estrutural EAD. A despeito das
diferencgas entre a EAD e 0 modelo que esta sendo aplicado durante a pandemia, a situacao
ndo prevista de isolamento e suspensdo de atividades presenciais por mais de um ano
evidenciou problemas estruturais e pedagdgicos ja alertados por Nunes (2009).

A evidéncia da fragilidade do sistema EAD do pais desperta a urgéncia em,
finalmente, aprimora-lo, através de investimentos em qualificacdo, desenvolvimento de
sistemas ldgicos, estrutura fisica para acesso e modelos pedagdgicos. Além disso, politicas
consistentes de acompanhamento de novos cursos sdo necessarias. E preciso verificar a
efetividade quanto ao cumprimento das diretrizes constantes na regulamentacdo da
modalidade. As politicas de contratacdo e disponibilidade de recursos sdo pontos interessantes
a observar.

Por evidenciar influéncias significantes entre a estrutura da IES, renda e demais
aspectos demogréficos e socioecondmicos na relacdo da modalidade com o desempenho
académico, esta pesquisa fornece subsidios para as analises acerca da efetividade das politicas
publicas para a educacgédo, além de trazer informagdes que podem, adicionalmente, auxiliar
gestores e governo na compreensdo dos resultados das avaliagbes padronizadas, podendo
compard-los em um cenério pés-pandémico, comecando pela mudanca de postura no
direcionamento desigual de recursos para centros de exceléncia e instituicbes com

desempenhos inferiores.
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5.2 LIMITACOES DA PESQUISA

Os bancos de dados educacionais para 0 ensino superior sofrem constantes mudancas
nas metodologias e métricas utilizadas. Essa caracteristica influencia no desenvolvimento de
pesquisas nessa area. Os microdados do ENADE, nas edi¢des em que o curso de Ciéncias
Contabeis foi avaliado, apresentam mudancas nesse sentido, como altera¢cbes em perguntas do
questionario e inclusdo/exclusdo de questdes a cada ciclo, o que se reflete em uma limitacéo
para este estudo.

Por isso, a estratégia de reconfiguracdo de variaveis foi necessaria. Porém,
adicionalmente as mudancgas nas bases, foi possivel observar inconsisténcia em algumas
observac@es, como a constatacdo relatada na analise da variavel d_bolsa, na qual verificou-se
resposta positiva para ser aluno de IES publica e receber bolsa para custeio de mensalidade.
Este caso especifico envolveu pouquissimas observacdes, ndo afetando a consisténcia das
estimacBes, mas é uma limitacdo dos microdados.

Finalmente, ndo se pode afirmar que a construcdo das questdes seja eficiente para
captar o que se pretende, tanto no corpo da prova quanto nos questionarios do estudante e da
coordenagdo. Talvez isso tenha influenciado no nimero de missing values encontrados e na
definicdo da proxy da nota como desempenho. Essas pontuacdes fazem parte das criticas
direcionadas ao exame, ja abordadas nessa pesquisa.

5.3 SUGESTOES DE PESQUISAS FUTURAS

Estudar o cenario EAD no Brasil, especialmente ap6s a pandemia mundial de 2020, é
relevante para a literatura em educacdo. Pesquisas que se dediquem a investigar as politicas
EAD das instituicbes que apresentaram um desempenho desta modalidade superior ao
presencial podem contribuir para o aprimoramento do cenario EAD no pais.

No aspecto socioeconémico, investigar os fatores levantados aqui e em pesquisas
anteriores pode trazer algumas contribuigdes: por exemplo, a relagdo entre ser aluno bolsista e
0 desempenho médio, que, neste estudo, foi positiva, em todas as estimacgdes realizadas.
Igualmente, ter ingressado por politicas de agles afirmativas tem influéncia positiva no

desempenho. Compreender esse fendmeno € interessante para a analise de politicas publicas.
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Ainda, comparar a relacdo da eficiéncia dos investimentos em educagdo com oS
conceitos institucionais concedidos pelo MEC para ambas as modalidades é uma investigacao
pertinente.

Finalmente, sugere-se ampliar os niveis de analise dos modelos hierarquicos lineares,
considerando a possibilidade de trés niveis, com corpo discente no nivel 1, corpo docente no
nivel 2 e instituicbes no nivel 3. A modelagem pode resultar em um aninhamento cruzado,

cuja literatura tem potencial de exploracéo.
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APENDICE | - RECONFIGURAGCAO DAS VARIAVEIS UTILIZADAS NA PESQUISA

Quadro 12 - Reconfiguracdo das variaveis.

» Base de Nome original Nome original Nome original ) B
Variavel L o L o L o Reconfiguracao
dados Métrica original 2012 Métrica original 2015 Métrica original 2018
) NT_GER NT_GER NT_GER
NG Microdados
Nota Geral ENADE
Continua, de 0 a 100 Continua, de 0 a 100 Continua, de 0 a 100
MOD . CO_MODALIDADE CO_MODALIDADE CO_MODALIDADE Dummy
Microdados . . : ;
1 = presencial 1 = presencial 1 = presencial 1 = presencial
ENADE
Modalidade 0=EAD 0=EAD 2=EAD 0=EAD
IN_MATUT - Indicador de IN_MATUT - Indicador de
turno matutino: 0= Néo / 1= turno matutino: 0= Néo / 1= CO_TURNO_GRADUCAO
Sim Sim
d_not ) ) ) ) Dummy
Microdados IN_VESPER - Indicador de IN_VESPER - Indicador de 1 = Matutino 1 .
= noturno
ENADE turno vespertino: 0= Né&o / 1= turno vespertino: 0= N&o / 1= 2 = Vespertino )
Se curso noturno ] ] 0 = demais
Sim Sim 3 = Integral
IN_NOTURNO - Indicador de IN_NOTURNO - Indicador de 4 = Noturno
turno noturno: 0= N&o / 1= Sim | turno noturno: 0= N&o / 1= Sim
CO_REGIAO_CURSO CO_REGIAO_CURSO CO_REGIAO_CURSO 0= Nort
= Norte
) 1 = Norte 1 = Norte 1 = Norte
regiao_curso ) 1 = Nordeste
Microdados 2 = Nordeste 2 = Nordeste 2 = Nordeste
2 = Sudeste
) ENADE 3 = Sudeste 3 = Sudeste 3 = Sudeste
Regido curso 3=Sul
4=sul 4=sul 4= Sul

5 = Centro-Oeste

5 = Centro-Oeste

5 = Centro-Oeste

4 = Centro-Oeste

69T



idad NU_IDADE NU_IDADE NU_IDADE
c_idade
- Microdados Idade do aluno centralizada
ENADE Idade do inscrito em Idade do inscrito em Idade do inscrito em a grande média
Idade do aluno
25/11/2012 22/11/2015 25/11/2018
TP_SEXO TP_SEXO TP_SEXO
d_sexf . ) ) Dummy
Microdados M = Masculino M = Masculino o
o o ) 1 = feminino
o ENADE F = Feminino F = Feminino M = Masculino )
Se sexo feminino o 0 = masculino
N = N&o Informado N = N&o Informado F = Feminino
QE_lI02 QE_l02
QE_l02
A = Branco(a). A = Branco(a).
A = Branca.
. B = Negro(a). B = Negro(a). Dummy
d_etnia . B = Preta.
Microdados C = Pardo(a)/mulato(a). C = Pardo(a)/mulato(a). CoA | 1 = Branco ou amarelo
= Amarela.
] ENADE D = Amarelo(a) (de origem D = Amarelo(a) (de origem 0 = Negros, pardos,
Etnia . . D = Parda. .
oriental). oriental). indigenas
. . . . E = Indigena.
E = Indigena ou de origem E = Indigena ou de origem
] ] F = Néo quero declarar.
indigena. indigena.
QE_I20 QE_I23 QE_I23 5 niveis com ordem de
magnitude
dedicH A = Nenhuma, apenas assisto A = Nenhuma, apenas assisto A = Nenhuma, apenas assisto 0 = Nenhuma, apenas
Microdados as aulas. as aulas. as aulas. assisto as aulas.
Horas de estudo ENADE B = De uma a trés. B = De uma a trés. B = De uma a trés. 1 =De uma a trés.

semanais

C = De quatro a sete.
D = De oito a doze.
E = Mais de doze.

C = De quatro a sete.
D = De oito a doze.
E = Mais de doze.

C = De quatro a sete.
D = De oito a doze.
E = Mais de doze.

2 = De quatro a sete.
3 = De oito a doze.
4 = Mais de doze.
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QE 119 QE_122 QE_122 5 niveis com ordem de
magnitude
livros . A = Nenhum. A = Nenhum. A = Nenhum. 0 = Nenhum.
Microdados . . : ;
B = Um ou dois. B = Um ou dois. B = Um ou dois. 1 =Um ou dois.
- - ENADE - - - -
Livros lidos no ano C = De trés a cinco. C = De trés a cinco. C = De trés a cinco. 2 = De trés a cinco.
D = De seis a oito. D = De seis a oito. D = De seis a oito. 3 = De seis a oito.
E = Mais de oito. E = Mais de oito. E = Mais de oito. 4 = Mais de oito.
QE_I0o1 QE_l01 QE_Io1
A = Solteiro(a).
o B = Casado(a). A = Solteiro(a). A = Solteiro(a).
d_ecivil . Dummy
Microdados C= B = Casado(a). B = Casado(a). L e
= solteiro
o ENADE Separado(a)/desquitado(a)/divo C = Separado(a) C = Separado(a)
Estado civil . o ] ) o o 0 = outros
rciado(a). judicialmente/divorciado(a). judicialmente/divorciado(a).
D = Vilvo(a). D = Vilvo(a). D = Vilvo(a).
E = Outro. E = Outro. E = Outro.
QE_IO5 QE_l08 QE_I08 7 niveis com ordem de
A = Nenhuma. A = Até 1,5 salario minimo (até | A = Até 1,5 salario minimo (até magnitude
B = Até 1,5 salario minimo (até R$ 1.086,00). R$ 1.431,00).
d R$ 817,50). B =De 1,5 a 3 salarios B = De 1,5 a 3 salarios 0=até15SM
renda
Microdados C =De 1,5 a 3 salarios minimos (R$ 1.086,01 a R$ minimos (R$ 1.431,01 a R$ 1=del5a3SM
ENADE minimos (R$ 817,51 a R$

Renda familiar

1.635,00).
D = De 3 a 4,5 salérios
minimos (R$ 1.635,01 a R$
2.452,50).

2.172,00).
C = De 3 a 4,5 salarios
minimos (R$ 2.172,01 a R$
3.258,00).

D = De 4,5 a 6 salarios

2.862,00).

C =De 3 a 4,5 saléarios
minimos (R$ 2.862,01 a R$
4.293,00).

D = De 4,5 a 6 saléarios

2=de3a45SM
3=de4,5a6SM
4=de6al0SM
5=de10a30 SM
6 = acima 30 SM
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E = De 4,5 a 6 salarios
minimos (R$ 2.452,51 a R$

3.270,00).
F = De 6 a 10 salarios minimos
(R$ 3.270,01 a R$ 5.450,00).

G = De 10 a 30 salarios
minimos (R$ 5.450,01 a R$
16.350,00).

H = Acima de 30 salérios

minimos (R$ 3.258,01 a R$
4.344,00).

E = De 6 a 10 salarios minimos

(R$ 4.344,01 a R$ 7.240,00).
F = De 10 a 30 salérios
minimos (R$ 7.240,01 a R$
21.720,00).

G = Acima de 30 salérios

minimos (mais de R$

minimos (R$ 4.293,01 a R$
5.724,00).

E = De 6 a 10 salarios minimos

(R$ 5.724,01 a R$ 9.540,00).
F = De 10 a 30 salarios
minimos (R$ 9.540,01 a R$
28.620,00).

G = Acima de 30 salérios

minimos (mais de R$

d_afirm

Se ingressou por
Politicas de Ag¢des

Afirmativas

Microdados
ENADE

minimos (mais de R$ 21.720,01). 28.620,00).
16.350,01).
QE_I112 QE_115 QE_l15
A = Néo.
B = Sim, por critério étnico- A = Nao. A = Ndo.

racial (negros, pardos e
indigenas).

C = Sim, por critério de renda.
D = Sim, por ter estudado em
escola publica ou particular
com bolsa de estudos.

E = Sim, por sistema que
combina dois ou mais critérios
anteriores.

F = Sim, por sistema diferente

dos anteriores.

B = Sim, por critério étnico-
racial.

C = Sim, por critério de renda.
D = Sim, por ter estudado em
escola puablica ou particular
com bolsa de estudos.

E = Sim, por sistema que
combina dois ou mais critérios
anteriores.

F = Sim, por sistema diferente

dos anteriores.

B = Sim, por critério étnico-
racial.

C = Sim, por critério de renda.
D = Sim, por ter estudado em
escola publica ou particular
com bolsa de estudos.

E = Sim, por sistema que
combina dois ou mais critérios
anteriores.

F = Sim, por sistema diferente

dos anteriores.

Dummy
1=sim

0=ndo
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d_bolsa

Se recebeu bolsa

para mensalidades

Microdados
ENADE

QE_109

A =Sim.

B = N4o se aplica - meu curso
é gratuito (Passe para a
pergunta 11).

C = Nao (Passe para a pergunta
11).

QE_I11
A = Nenhum, pois meu curso é

gratuito.

B = Nenhum, embora meu

curso ndo seja gratuito.
C = ProUni integral.
D = ProUni parcial, apenas.
E = FIES, apenas.

F = ProUni Parcial e FIES.
G = Bolsa oferecida por
governo estadual, distrital ou
municipal.

H = Bolsa oferecida pela
prépria instituicdo.

I = Bolsa oferecida por outra
entidade (empresa, ONG,
outra).

J = Financiamento oferecido
pela propria instituicao.

K = Financiamento bancério.

QE_I11

A = Nenhum, pois meu curso é

gratuito.

B = Nenhum, embora meu
Curso ndo seja gratuito.
C = ProUni integral.

D = ProUni parcial, apenas.
E = FIES, apenas.

F =ProUni Parcial e FIES.
G = Bolsa oferecida por
governo estadual, distrital ou
municipal.

H = Bolsa oferecida pela
prépria instituigdo.
| = Bolsa oferecida por outra
entidade (empresa, ONG,
outra).

J = Financiamento oferecido
pela propria instituicéo.

K = Financiamento bancario.

Dummy
1=sim

0=ndo

d_trab

Se estudante

trabalha

Microdados
ENADE

QE_l07
A = N&o estou trabalhando.
B = Trabalho eventualmente.
C = Trabalho até 20 horas

semanais.

QE_I10

A = N&o estou trabalhando.
B = Trabalho eventualmente.
C = Trabalho até 20 horas

QE_I10

A = Nao estou trabalhando.

B = Trabalho eventualmente.

C = Trabalho até 20 horas

Dummy
1=sim

0 =ndo
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D = Trabalho mais de 20 horas
semanais e menos de 40 horas
semanais.

E = Trabalho em tempo integral

- 40 horas semanais ou mais.

semanais.
D = Trabalho de 21 a 39 horas
semanais.
E = Trabalho 40 horas

semanais ou mais.

semanais.
D = Trabalho de 21 a 39 horas
semanais.
E = Trabalho 40 horas

semanais ou mais.

QE_l03
A = Em casa ou apartamento,
sozinho.
B = Em casa ou apartamento,
com pais e/ou parentes.
C = Em casa ou apartamento,

com cbnjuge e/ou filhos.

QE_l06
A = Em casa ou apartamento,
sozinho.
B = Em casa ou apartamento,
com pais e/ou parentes.
C = Em casa ou apartamento,

com cbnjuge e/ou filhos.

QE_l06
A = Em casa ou apartamento,
sozinho.
B = Em casa ou apartamento,
com pais e/ou parentes.
C = Em casa ou apartamento,

com cbnjuge e/ou filhos.

d_moraso
- Microdad D = Em casa ou apartamento, D = Em casa ou apartamento, D = Em casa ou apartamento, Dummy
icrodados
com outras pessoas (incluindo com outras pessoas (incluindo com outras pessoas (incluindo 1 =morasé
Se estudante mora ENADE . o o )
) republica). republica). repablica). 0 = demais
sozinho(a) ) ) )
E = Em alojamento E = Em alojamento E = Em alojamento
universitario da propria universitario da propria universitario da prépria
instituicdo. instituicdo. instituicdo.
F = Em outros tipos de F = Em outros tipos de F = Em outros tipos de
habitacdo individual ou coletiva | habitacdo individual ou coletiva | habitacdo individual ou coletiva
(hotel, hospedaria, pensdo ou (hotel, hospedaria, pensdo ou (hotel, hospedaria, penséo ou
outro) outro) outro).
escpub ) QE_l117 QE_I117 QE_I17 Dummy
Microdados o o o
ENADE A = Todo em escola publica. A = Todo em escola publica. A = Todo em escola publica.
Se Ensino Médio B = Todo em escola privada B = Todo em escola privada B = Todo em escola privada 1=sim
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em Escola Publica

(particular).
C = A maior parte em escola
publica.
D = A maior parte em escola
privada (particular).
E = Metade em escola piblica e
metade em escola privada

(particular).

(particular).
C = Todo no exterior.
D = A maior parte em escola
publica.
E = A maior parte em escola
privada (particular).
F = Parte no Brasil e parte no

exterior.

(particular).
C = Todo no exterior.
D = A maior parte em escola
publica.
E = A maior parte em escola
privada (particular).
F = Parte no Brasil e parte no

exterior.

0 =ndo

Critérios para 1:
2012: AeC
2015: AeD
2018: AeD

np_infra

Nota padronizada de

Nota padronizada de

Nota padronizada de

Microdados infraestrutura infraestrutura infraestrutura o
. Meédia dos cursos por IES
Nota padronizada CPC
Infraestrutura Continua—0ab5 Continua—0a5b Continua—0a5
np_me . . .
. Nota padronizada de mestres Nota padronizada de mestres Nota padronizada de mestres
Microdados )
) Meédia dos cursos por IES
Nota padronizada CPC
Continua—0a5 Continua—0a5 Continua—-0a5
Mestres
np_dr . . .
) Nota padronizada de doutores | Nota padronizada de doutores | Nota padronizada de doutores
Microdados o
. Meédia dos cursos por IES
Nota padronizada CPC i i i
Continua—0a5 Continua—0a5 Continua—0ab5
Doutores
np_rt Nota padronizada de regime de | Nota padronizada de regime de | Nota padronizada de regime de
Microdados trabalho (integral / parcial) trabalho (integral / parcial) trabalho (integral / parcial) o
. Meédia dos cursos por IES
Nota padronizada CPC

Regime de Trabalho

Continua—0ab

Continua—0ab

Continua—0a5
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cat_adm

Categoria
Administrativa da
IES

Microdados
ENADE

CO_CATEGAD
10001 = Pessoa Juridica de
Direito Publico - Estadual
10002 = Pessoa Juridica de
Direito Publico - Federal
10003 = Pessoa Juridica de
Direito Publico - Municipal
10005 = Privada com fins
lucrativos
10006 = Pessoa Juridica de
Direito Privado - Com fins
lucrativos - Sociedade
Mercantil ou Comercial
10007 = Pessoa Juridica de
Direito Privado - Sem fins
lucrativos - Associacao de
Utilidade Pdblica
10008 = Privada sem fins
lucrativos
10009 = Pessoa Juridica de
Direito Privado - Sem fins

lucrativos - Sociedade

CO_CATEGAD
93 = Pessoa Juridica de Direito
Publico - Federal
115 = Pessoa Juridica de
Direito Publico - Estadual
116 = Pessoa Juridica de
Direito Publico - Municipal
118 = Pessoa Juridica de
Direito Privado - Com fins
lucrativos - Sociedade Civil
121 = Pessoa Juridica de
Direito Privado - Sem fins
lucrativos - Fundacéo
10001 = Pessoa Juridica de
Direito Publico - Estadual
10002 = Pessoa Juridica de
Direito Publico - Federal
10003 = Pessoa Juridica de
Direito Publico - Municipal
10005 = Privada com fins
lucrativos
10006 = Pessoa Juridica de
Direito Privado - Com fins
lucrativos - Sociedade

Mercantil ou Comercial

CO_CATEGAD
118=Pessoa Juridica de Direito
Privado - Com fins lucrativos -

Sociedade Civil
120=Pessoa Juridica de Direito
Privado - Sem fins lucrativos -

Associacao de Utilidade
Publica
121=Pessoa Juridica de Direito
Privado - Sem fins lucrativos -
Fundacéo
10005=Privada com fins
lucrativos
10006=Pessoa Juridica de
Direito Privado - Com fins
lucrativos - Sociedade
Mercantil ou Comercia
10007=Pessoa Juridica de
Direito Privado - Sem fins
lucrativos - Associacdo de

Utilidade Pudblica

10008=Privada sem fins
lucrativos
10009=Pessoa Juridica de

Direito Privado - Sem fins

Dummy
1 = publica
0 = demais
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10007 = Pessoa Juridica de
Direito Privado - Sem fins
lucrativos - Associacao de
Utilidade Publica
10008 = Privada sem fins
lucrativos

10009 = Pessoa Juridica de
Direito Privado - Sem fins

lucrativos - Sociedade

lucrativos - Sociedade
17634=Fundac&o Publica de
Direito Privado Municipal
93=Pessoa Juridica de Direito
Publico - Federal
115=Pessoa Juridica de Direito
Publico - Estadual
116=Pessoa Juridica de Direito
Publico - Municipal
10001=Pessoa Juridica de
Direito Publico - Estadual
10002=Pessoa Juridica de
Direito Publico - Federal
10003=Pessoa Juridica de

Direito Publico - Municipal

org_acad

Organizacao
Académica da IES

Microdados
ENADE

CO_ORGACAD
10019 = Centro Federal de
Educagdo Tecnoldgica
10020 = Centro Universitario
10022 = Faculdade
10026 = Instituto Federal de
Educacéo, Ciéncia e
Tecnologia
10028 = Universidade

CO_ORGACAD
10019 = Centro Federal de
Educagdo Tecnoldgica
10020 = Centro Universitario
10022 = Faculdade
10026 = Instituto Federal de
Educacéo, Ciéncia e
Tecnologia
10028 = Universidade

CO_ORGACAD
10019=Centro Federal de
Educacdo Tecnologica
10020=Centro Universitério
10022=Faculdade
10026=Instituto Federal de
Educacdo, Ciéncia e
Tecnologia
10028=Universidade

Dummy
1 = universidade

0 = demais

Fonte: elaborado pela autora (2021).
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APENDICE Il - MATRIZES DE CORRELACAO — ANOS 2012, 2015, 2018

Figura 13 - Matriz de correlacdo 2012
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Fonte: elaborado pela autora (2021).

Legenda:

- Valores com “X” correspondem a correlagdes ndo significantes

- Intensidade da cor dos circulos revela a magnitude da correlacdo, sendo vermelho para negativa e azul para
positiva

- N_OB = nota na prova objetiva; N_FG = nota da prova de formacao geral; N_CE = nota da prova de
conhecimentos especificos. Estas variaveis foram mantidas nas bases de dados para possibilitar testes adicionais.



Figura 14 - Matriz de correlagéo 2015
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Fonte: elaborado pela autora (2021).

Legenda:

- Valores com “X” correspondem a correlagdes ndo significantes
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- Intensidade da cor dos circulos revela a magnitude da correlagdo, sendo vermelho para negativa e azul para

positiva

- N_OB = nota na prova objetiva; N_FG = nota da prova de formacéo geral; N_CE = nota da prova de
conhecimentos especificos. Estas variaveis foram mantidas nas bases de dados para possibilitar testes adicionais.



Figura 15 - Matriz de correlagéo 2018

NFG

NCE

d_sexf

d_stnia

dedicH

d_moraso

MOD

d_not

regiao_curso

dade_M

renda_|ES

cat_adm

org_acad

np_infra

o
=

o
o
=

w
=}
=

a0z

L R1Y

an

a7

an

(1]

[T

(15

(1]

(1]

o

(1]

(1]

L1

(14

o7

(1]

(1]

(1N

-l

R

E: )

S

oz

d_sexf

(1]

(1]

(1]

14

(1]

(1]

-

o

BT

(1]

d_stria

a0

an

(2]

o

a1

(1]

o

o

(1]

(1]

o

o

o

o

[T

dedicH

s

207

005

s

(1]

(1]

-y

(1]

(1]

(1]

(1]

(1]

[T

livros

S il

d_ecivil

4.07.

w2
=
]
A
I
| e | A . 8
o
]
H
2
o e | w3 | e . = =
B
H
E
s | oot | An | 435 | a7 =
[=}
[=}
a0s | @ | 019 | 08 | om -ons. =
B o
il g
a0 | @2 | e | o1z | 00 | 019 | o = 5
I
]
=)
w0 | es | e | O | ei | o1 ¥ oen . £
E|
o
E
o | aw | w1 | aw | es |05 | ¥ 4B | ow . b i
i
B
w0 | ax | X | aw | an | s | 9 . a4 | e . B c
=
ml
| oem | @38 | es | ev | e | am | em | @1 | @ | as ki -
3
m\
005 | os | 005 | 005 | 013 | @35 | e @20 | an | @0 | A2 | am . g
a0 | 4 | o | em | ees |4z | M | @ | e | e | en | 02 | 0w .
en | oot | 4o | 982 | oss | o1 | aee | O | o2 | e | o1 | e | G | am
a0 | e | 012 | 062 | 008 | 89 | o@1 | @42 | 005 | 003 | s | @ | e | em
o | GW | o1z | o | a0 | o | oei w15 | B | o7 | @S0 | e | o
w0t | aed | | eez | ee | ate | e w15 | arz | em | ez | o | ez | ez
ez | @A | o1 | ess | oo | 005 | cez | 48 | e | oss | 0 | M | e | om
o | ez | @21 | o5 | o | oo | 96 ewr | @1 | em | wes | 02 | a15 | oo
T T
04 0.2 0.2 0.4

Fonte: elaborado pela autora (2021).

Legenda:

- Valores com “X” correspondem a correlagbes nao significantes

0.6
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- Intensidade da cor dos circulos revela a magnitude da correlagdo, sendo vermelho para negativa e azul para

positiva

- N_OB = nota na prova objetiva; N_FG = nota da prova de formacao geral; N_CE = nota da prova de
conhecimentos especificos. Estas variaveis foram mantidas nas bases de dados para possibilitar testes adicionais.



Quadro 13 - Matriz de covariancia Modelo_InterRandomSlope - 2012

APENDICE 11l - MATRIZES DE COVARIANCIA - ANOS 2012, 2015, 2018
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dedicH8h a 12h 0 ]1001] 0 0 0 0 [003]003]009)004] -0 f -0 -0]0]0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
dedicHMais d 12h 0 f[-0]0 0 0 0 ]0,03]003]004f0B] 0] -0f-0]-0]0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
liviosUm ou dois -0 0 0 0 0 0 -0 -0 -0 -0 10,03]003]0,03]0,03] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
livrosTrés a cinco 0 [0 0 0 0 0 0 -0 -0f-0]003[004]003f003] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
livrosSeis a oito -0 0 0 0 0 0 -0 -0 -0 -0 10,03]003]007]0,03] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
livrosMais de oito 0 [0 0 0 0 0 0 -0 -0f-0]003[003]003f007] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
d_ecivil -0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 J002] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
rendal5a3 SM 0 [0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ]0,06005]0,05005[0,05]005] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
renda3a 4,5 SM 0 [0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ]0,05007]0,05005[0,05]006] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
rendad 5a6SM 0] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ]0,05]0,05]0,07]0,06006]006] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
renda6a 10 SM 0 [0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ]0,05005]0,06[0,08[0,06]006] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 [0 0 0 0
rendald a 30 SM -0 -0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ]0,5]0,05]006{006]01]0,07] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 -0 0 0 0 0
rendaMais de 30 SM 0 [ -0 Jo01f 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ]0,05006]0,06[006[007]042] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 f-0]0 0 001
d_afirm -0 J001] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 J002] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
d_bolsa 0 (0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 002 001] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
escpub 0 [0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 [001]001f 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
d_moraso 0] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 -0 1001]001]001]001f001J002] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
cat_adm 041005 -0]0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 001 032]-01| 001 0,03 0 003 [0,03]001] 0 -0 001]0,02f002] 0 0 -0
org_acad -0 0,07 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 -0,11017 -0,01 -0,01 -0,02 -001 |001] 0 0 0 0 -0 0 0 0 |0,01
regiao_cursoNordeste 02 [-01 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 001] -0 041 0,28 0,28 028 [001] -0 ] O 0 0 0 f-0]0 0 0,04
regiao_cursoSudeste 0,5 10,07 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0,03] -0 0,28 0,36 0,31 0,29 0 -0 0 J001] 0 -0 -0 0 -0 -0
regiao_cursoSul 04 {007 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 -0 0,28 031 0,42 0,29 0 -0 0 foorjoo1f-0 ] 00O 01 -0
regiao_cursoCentro-oest] -0,5 | 0,09 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0,03] -0 0,28 0,29 0,29 0,44 0 0 -0 0 0 fo001f -0 0 0 -0
np_infra 0,1 {001 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 003]001f 001 0 0,01 0 002] 0 0 0 0 0 (0 0 0 0
np_me -0 001 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 001] 0 -0,01 -0,01 -0,01 0 0 J003] -0]-0f0 0 |001] 0 0 -0
np_dr 004] -0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 -0,01 0 -0 02] 0 0 -0 0 0 0 [001
np_rt 01] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 [0 0 0,01 0,01 0 0 0 [ 0 00 0 0 0 0 0 0
idade M -0,2 10,04 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 001] 0 0 0 0,01 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 -0
renda_IES -44 1436 0 0 0 (0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0]-0]0]0 0 002] -0 | 0,03 -0,01 0,01 0,01 0 [0 0 [0 0 |169]-01f 0 J0O01f-17
MOD:d_not 1 -11 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 -0 0 0 002] 0 -0,01 -0,02 -0,01 -0,01 0 J001] 0O 0 0 -0,11097( 0 0 |04
MOD:c_idade 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
MOD:d_etnia 005]-01 0 0 |-01[ 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 -0,01 -0,01 0 0 0 0 0 0 |001f 0 0 [oB] -0
MODirenda_IES 454 |-46 0 0 001] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 f001] 0 0 0 [001] 004 0,01 001 | -002 0 0 ]001] 0 0 [-17]ou| 0 0 176

Fonte: elaborado pela autora (2021).
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Quadro 14 - Matriz de covariancia Modelo_InterRandomSlope - 2015

. dedi | dedi dedi | dedi {livros hTVrréO: Iivr(le Iivr?s rend | rend | rend | rend | rend areMnadi e regiao_c . . rend Moo [mop [Mop MOD
(Inter d_nofc_id|d_se|d_et cHBh|cHM | Um Seis [Mais |d_ec |al5 [a3a |ad,5 [aba | ald d_afi[d_bo |escp [d_mo|cat_ |org_ regiao_c [ursoCen | np_i {np_m|np_d idad ) . rend
cept) MoD t |ade | xf | nia cHIn fcHéh a J|aisd | ou a a |[de | ivil [a3 |45 [a6 | 10 |a30 ste m | Isa | ub [raso |adm [acad ursoNor | ursoSud ursoSul | tro- | nfra | e r -1t eM aE|dnlci .d_.el a_lE

a3h|ath I L . 30 deste este S | ot |ade | nia
h | 22h | dois " oito | oito SM [ SM [ SM | SM | SM M oeste S
(intercept) D6 |-841-04] 0 -0 0 -0 -0 -0 0 -0 -0 -0 -0 -0 -0 -0 -0 -0 -0 -0 0 0 -0 0 1-02]-01f -028 -0,37 -0,39 041 1 -01] 0 [o04] 0 |-01] -3 ]04] 0 0 298
MOD -84 18221039] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 -0 0 -0 0 0 0101 0,01 0,04 0,06 0,08 0 [002] -0 -0 100229405 0 -0 |-31
d_not 04 {039f04] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 [003]-04] 0 0] -0
¢_idade 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
d_sexf 0] 0 0 0 ]001] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
d_etnia 0 0 0 0 0 [005] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0| -0]0 0 ]-01]001
dedicHth a 3h 0] 0 0 0 0 0 [004]004]004]004] -0 f -0 -0] 0] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
dedicH4h a 7h 0] 0 0 0 0 0 [004]005]004])004] -0 f -0 -0]-0]0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
dedicH8h a 22h 0] 0 0 0 0 0 [004]004]007]004] -0 f -0 0] 0] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
dedicHMais d 2h 0] 0 0 0 0 0 [004]004]0,04]008] -0 | -0 0 0 {0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
livrosUm ou dois 0 [0 0 0 0 0 0 0 0 0 10,03]0,02(002f{002] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
livrosTrés a cinco 0 [0 0 0 0 0] -0]-0f-0f-0]002]003]002]002{ 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
livrosSeis a oito 0 [0 0 0 0 0] -0]-0f[-0f-01]002]002]005]002{ 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
livrosMais de oito -0 0 0 0 0 0 -0 -0 -0 -0 {0,02]10,02]0,02]005] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
d_ecivil -0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 [00L] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
rendal5a 3 SM 0] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 [0,03]0,03]0,03]0,03]003]003] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
renda3a4,5SM 0] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 [0,03]0,04]0,03]003]003]003] 0 0 0 [001] O 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
renda4,5a 6 SM 0] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ]0,03]0,03]0,05]003]0,03]003] 0 0 0 [001] O 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
renda6a 10 SM 0] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ]0,03]0,03]0,03]0,05]003]004] 0 0 0 [001] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
rendald a 30 SM 0] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 [0,03]0,03]0,03]0,03]0,08]004] 0 0 [001]001] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0| -0]0 0 0 0
rendaMais de 30 SM 0]-0]0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 [0,03]0,03]0,03]0,04]004]039] 0 0 [0,01]001] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0| -0]0 0 0 0
d_afirm 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 10,02] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
d_bolsa 0| -0]0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 [002] 0 0 [001] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
escpub 0] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 [0,01]001] 0 0 [002] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
d_moraso 0 [0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ]001]001f{001f0,01f{001] 0 0 0 ]004] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
cat_adm 02]-01] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ]001] 0 0 ]029]-01 0 0,03 0,02 001 f002]001] 0 | -0 f001] -0 J001] O 0 o001
org_acad 01{01]0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ]-01]0% | -001 001 | -001 0 001] 0 0 0 0 0 1001] 0 0 [0
regiao_cursoNordeste 03 ]001] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0,35 0,25 0,25 0,25 0 -0 0 0 0 J002] 0 0 0 0
regiao_cursoSudeste 04 [004] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 [003] -0 | 025 0,32 0,27 026 1001] -0 [ 0o foorf 0 | -0] 0 0 0] -0
regiao_cursoSul 04 {006 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 [002] -0 | 025 0,27 037 0,26 0] -0] 0 Joorf o f-0fo 0] -0]-0
regiao_cursoCentro-oest| -0.4 {008 | 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 [001] 0 0,25 0,26 0,26 042 0 0 | -0 J001] 0 JO01] O 0 0] -0
np_infra 01f 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 [0,02]001 0 0,01 0 0 002] 0 0 0 0| -0]0 0 0 0
np_me 0 ]002] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 [001] 0 001 | -001 | -0,01 0 0 J003] -0 [ -0f0 0 0 0 0] -0
np_dr 004] -0 ] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 001 ] 0 ] -0 [003f 0 0| -0]0 0 0 0
np_rt 0]-0]0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 {0 0 0,01 0,01 0,01 0 ] -0 ] 0 fo02f0 0 0 0 0 0,01
idade_M 0,1 {002 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 [001] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
renda_IES -3 12941003 0 0| 0]0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0| 0]-0]0 0 0 0| 0]0 0,02 0,01 | -0,02 001 | 0] 0 ]-0]0 0 [122] -0 | 0 Joo01f-12
MOD:d_not 04 1-05[-04] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 [0,01]001 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 |047f 0 0 [003
MOD:c_idade 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
MOD:d_etnia 0]1-01]0 0 0 ]-01] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 -0,01 0 0 0 0 0 0 J001] 0 0 1006] -0
MOD:renda_IES 208311 0] 0 0 foo1] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ]001] -0 0 001 | 001 ] 002 [ 0 [-0] 0 Joo1f 0 [-12]003] 0 0 | 125

Fonte: elaborado pela autora (2021).
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Quadro 15 - Matriz de covariancia Modelo_InterRandomSlope - 2018

. dedi| dedi dedi | dedi {livros I]l’vrréoss Iivrn?s |iVI’l?S rend | rend | rend | rend | rend ;uadi regiao_c |regino.c| regiao_c . . rend [mop (Mo [Mop MOD
(Inter MOD d_no|c_id]d_se d_.et cH lehan cHgh c.HM Um A Seis [Mais d._eic al5 |a3a [a45 |a6a [ald sde d_afi[d_bo |escp [d_mo|cat_ |org_ ursoNor |ursosug |8910-¢ ursoCen | np_i [np_m{np_d apLrt idad o 2 | o e rend
cept) t |ade | xf | nia a [aisd | ou . a |de [ivil [a3 |45 a6 | 10 [a30 m | lsa | ub |raso |[adm |acad ursoSul | tro- |nfra | e r e M - |a_lE
ash|ath _|cinc | N 30 deste este S | ot |ade | nia
h | 22h | dois " oito | oito SM [ SM [ SM | SM | SM M oeste S
(intercept) 698 |-36]-02] 0 0 -0 -0 -0 -0 0 -0 0 -0 -0 -0 -0 -0 -0 -0 -0 -0 0 0 -0 0 ]1-01]-01f -023 -0,27 -0,35 021 1-011001) 0 |-01f{-01]-13]02] 0 0 |139
MOD 36 (363[022] 0 0 ]001] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 |-0]0]-0]0 0 [-01]01 0 0 0,07 0 001 0 ]0,01)001]001]236f-03f 0 [ -0 |-15
d_not -02 1022021 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 -0,01 -0,01 -0,01 0 0 0 0 0 0 J006]-02] 0 0 |-01
¢_idade 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
d_sexf 0 0 0 0 |001f 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
d_etnia 0 ]1001] 0 0 0 1004] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0| 0]0 0 | -0 J001
dedicH a 3h -0 0 0 0 0 0 ]003[003[003([{003] -0 0 0 -0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
dedicH4ha 7h 0] 0 0 0 0 0 ]003]0,04]0,03]003] -0 0 0f-0f0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
dedicH8h a 2h 0] 0 0 0 0 0 [0,03]0,03]0,06]003] -0 0] -0]-0]0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
dedicHMais d 12h 010 0 0 0 0 [003]003]003)008] -0 -0 -0]-0]0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
livrosUm ou dois 0] 0 0 0 0 0 |-0] 0] -0]-0]002J001f001]001] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
livrosTrés a cinco 0 [0 0 0 0 0 ] -0]-0f-0f-0]001]002]002]002{ 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
livrosSeis a 0ito 0] 0 0 0 0 0 |-0]-0]-0]-0]001J002[005]002] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
livrosMais de oito -0 0 0 0 0 0 -0 -0 -0 -0 {0,01f0,02]0,02]005] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
d_ecivil 0] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 1002] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
rendal5a 3 SM -0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ]002]002]002]002]002]002| 0 0 0 J001] O 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
renda3a4,5SM 0] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ]002]0,03]0,02]002]002f002] 0 0 0 001] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
rendad,5a 6 SM -0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ]002]002]004]002]002]002| 0 0 0 J001] O 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
renda6a 10 SM 010 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ]002]0,02]0,02]0,05]002f003] 0 0 0 J001] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
rendald a 30 SM 0] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 [0,02]0,02]0,02]002]0,08f003] 0 0 ]001]001] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0| 0] 0 0 0 0
rendaMais de 30 SM 0]1-01]0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ]002]0,02]0,02]003]003f042] 0 0 1001]001] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0| 0]0 0 0 0
d_afirm 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 1002] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
d_bolsa 0 -0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 |002] 0 0 JO001] O 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
escpub 0] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 [0,01]001] 0 0 [002] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
d_moraso -0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 |001]001]001]001]J001]J001f 0 0 0 J003] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
cat_adm 01f-01f0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ]1001] 0 0 [027]-01] 001 0,04 0,03 002 J002] 0 0 ] -0] 0 ]-0fo01fo 0 [0,01
org_acad 01]100] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 |-01j0B] -001 -0,01 -0,01 0 0 0 0 0 0 J001] O 0 0 -0
regiao_cursoNordeste 0210 ]1-0f0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 [001] -0 03 021 021 02 001f -0 ] 0 J0o1] 0 Joo1fo001f 0 0 0
regiao_cursoSudeste 03| 0 -0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 [004f -0 0,21 0,27 0,24 022 ]001] -0 0 J001] 0 -0 0 0 0 001
regiao_cursoSul 04 {007 0] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 [003] -0 0,21 0,24 033 022 J001] -0 [ 0 fo001f 0 | -0 Joo1] 0 | -0 | -0
regiao_cursoCentro-oestf -02 [ 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 [002] 0 0,2 0,22 0,22 036 |001] 0 0 0 0| -0]0 0 0 0
np_infra 01]001] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 J002] 0 0,01 0,01 0,01 001 f002f 0 0 0 0 0 0 0 0 0
np_me 001f 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 001 | -001 | -0,01 0 0 [002] -0 ]-0f 0 f-0fo0 0 0 0
np_dr 0 J001] O 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 -0 [002) 0 0 0 0 0 0 -0
np_rt 0,1 f001f 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0| 0]0 0,01 0,01 0,01 0 0 | -0 ] 0 Joo2f o foo01f 0 0 0 0
idade_M 01]1001] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
renda_IES -13 [ 136 [0,06] 0 0]1-0]0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0| -0]-0]0 0 0 0 | -0 J001] 001 0,04 | -002 f -002 [ 0 ] -0] 0 foo1f 0 f064]-01] 0 J001]-06
MOD:d_not 02 [-03[-02] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 J001] O 0,01 0 0,01 0 0 0 0 0 0 |-01]027] 0 0 ]0,06
MOD:c_idade 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
MOD:d_etnia 0 -0 0 0 0 -0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0,01 0 0 0 0 0 0 [001f 0 0 J006[ -0
MOD:renda_IES 139 1-15]-01] 0 0 ]001] 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 [001] -0 0 0,01 -0,03 0 0 01010 0 |[-06]006] 0 ] -0]071
Fonte: elaborado pela autora (2021).
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APENDICE IV — ACESSO AOS DADOS DA PESQUISA

Link 1 - Acesso a Pasta “Arquivos_Dissertacao_Elisabeth_Araujo

https://drive.google.com/drive/folders/1ShwlEbjvYyb63xGvGpEWuU3yzx0XUGGK7?usp=sh
aring

Nota: Contelido da Pasta:
1. Modelos estimados e ndo reportados, nomeados por cada ano de analise, em formato TXT;
2. Todas as bases de dados, com e sem alteragdes, sendo as bases completas em formato SAV (SPSS) e as
bases finais em formato RData (R);
3. Scripts de todo o procedimento estatistico, em formato R;
4. Area de trabalho com objetos criados ao longo das estimacdes no software R;
5. Graficos reportados na pesquisa.


https://drive.google.com/drive/folders/1ShwIEbjvYyb63xGvGpEWu3yzx0XUGGK7?usp=sharing
https://drive.google.com/drive/folders/1ShwIEbjvYyb63xGvGpEWu3yzx0XUGGK7?usp=sharing
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